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RESUMO

O crescente processo de urbanizacdo brasileira, coloca as cidades como organismos
centralizadores e produtores de intensas desigualdades socioterritoriais. A elaboracéo de
propostas politicas que considerem o territdrio como informagédo estratégica para a reducéo
das desigualdades evidencia a crescente necessidade de producdo, organizagdo e
atualizacéo de informagdes cada vez mais detalhadas e desagregadas geograficamente. Os
estudos desenvolvidos buscam contribuir para instrumentalizar o planejamento de politicas
publicas no espaco intra-urbano, tendo como metas: (a) a andlise e producédo de indicadores
socioterritoriais de exclusdo/inclusdo social, desenvolvidos segundo uma metodologia pré-

existente, elaborada por Sposati (1996), €; (b) o desenvolvimento de técnicas diferenciadas
para a producéo e tratamento de dados em unidades de andlise territorial. Para ta, utilizou-

se a integracdo de Sistemas de Informacbes Geograficas, Bancos de Dados Geogréficos e
técnicas de Andlise Espacia de Dados Geogréficos. Assim, este trabalho apresenta como

contribuicdes desenvolvidas: (a) a construcéo de uma Base de Dados Geogréfica, contendo
informactes diversas sobre 0 M unicipio de Sdo José dos Campos; (b) a adaptacéo para Séo
José dos Campos do método quantitativo desenvolvido por Sposati (1996), originamente
aplicado a cidade de Séo Paulo; (c) a deteccdo de variaveis significativas para o indice de
exclusdo/inclusdo social, resultando nos denominados “indices Sintese” e “Mapas Sintese”,

atraveés de técnicas de estatistica multivariada e andlise espacia; (d) a aplicacdo e validagéo
destes novos instrumentos para a cidade e para os fragmentos internos da cidade, € () a
avaliacdo das contribuicdes efetivas destes procedimentos para auxiliar o plangjamento e o
direcionamento de politicas publicas. A integracdo destes resultados, permitiu abordar o
tema central “territorio e desigualdades’ a partir de técnicas de andise espacia que nédo
consideram 0s mapas como simples suportes espaciais, mas como instrumentos dotados de
importancia prética e cognitiva, capazes de impulsionar novas formas de pensar e propor
intervencgoes para as questdes urbanas.






TERRITORY AND INEQUALITIES: SPATIAL ANALYSESTO THE DYNAMICS
STUDY OF SOCIAL EXCLUSION/INCLUSION IN THE URBAN SPACE
OF SAO JOSE DOSCAMPOS- SP

ABSTRACT

During the last decades, the intense urbanization has turned the Brazilian cities in centers
characterized by social and territorial inequalities. Political decisions that consider the
strategic aspect of the territory, shows the increasing need of detailed information. The
main goal of the present study is the contribution to public administration planning inside
the intra-urban space. Then, the following objectives were established: (a) production and
analysis of social exclusion/inclusion indicators, according to a developed methodology in
Sposati (1996); (b) the development of differentiated techniques to produce and refine data
from units of territorial analysis. Regarding these items, it was done the integration among
Geographical Information Systems, Geographical Databases and Spatia Analysis
techniques. The main contributions of this dissertation com be stated as: (@) the building of
a Geographical Database containing several information about S&0 José dos Campos
county; (b) Assessment, analysis and adaptation of the quantitative method, developed by
Sposati (1996), and originally applied to Sdo Paulo city, to S8 José dos Campos; (c) the
detection of significant variables to the Social Exclusion/Inclusion Index, resulting in the
so-called “Synthesis Indexes’ and the “ Synthesis Maps’. This procedure included the use
of multivariate statistic and spatial analysis of the data set; (d) application and validation of
these tools at the city scale and at the scale of the city fragments; (€) evauation of the
effective contribution of these procedures in order to provide instruments for public polices
planning. Joining all these results, it became possible to treat the main theme — territory and
inequalities — with different spatial analysis routines that take maps into account, not only
as a ssimple spatial support, but also as practical and cognitive tools, capable of revealing
new ways of thinking and intervening in the urban space.
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CAPITULO 1
INTRODUCAO

Nas ultimas décadas a exclusdo social tornou-se assunto de importdncia mundial nos
debates sobre planejamento e direcionamento de politicas publicas (Teague & Wilson,
1995). A persisténcia das desigualdades sociais deixou de ser exclusividade dos paises
de “terceiro mundo” ou “em desenvolvimento” (FNUAP,1999). Entretanto, ¢ preciso
reconhecer que a trajetoria histérica destes paises ainda revela padrdes de segregacao
socioespacial  significativamente diferentes dos paises “desenvolvidos” (Santos &

Silveira, 2001a).

Em um pais como o Brasil, dotado de altas desigualdades sociais e econdmicas (Suplicy
& Buarque, 1996; Sposati, 2001), torna-se imprescindivel tratar a relagdo extremamente
desigual existente entre os processos de exclusdo e de inclusdo social. Tratam-se de
processos antagonicos e interdependentes (Sposati, 2000a), derivados de uma logica
social dual (Scherer, 1997) que tende a aumentar a segregacdo socioespacial incluindo
parcelas da populagdo dotadas de vantagens multiplas e excluindo parcelas da
populacao estabelecidas através do acumulo de precariedades multiplas (Kilmurray,

1995; Silver, 1995; Blair, 1998).

A persisténcia das desigualdades sociais ¢ um forte indicador da necessidade de novas
propostas de politicas ptiiblicas que minimizem este processo (Teague & Wilson, 1995).
Desconsiderar a influéncia do territorio' no fenémeno urbano, tem sido uma postura
comum no planejamento das politicas publicas (Santos, 1985). Entretanto, nenhuma
proposta politica pode tornar-se estratégica e efetiva ignorando a dindmica territorial
(Santos, 2001b), porque o processo de exclusdo/inclusdo social manifesta-se
territorialmente (Koga, 2001); e desconsiderar esta parcela da realidade significa ignorar

a dimensao espacial das desigualdades sociais.

! Territorio, neste trabalho, é entendido como o recorte espacial adotado para a captura e representagio
dos dados quantitativos. As questdes sobre o territorio como tratadas na Geografia ndo serdo discutidas
neste contexto. A unidade de andlise territorial a ser utilizada partira da divisdo da area urbana de Séao
José dos Campos em Setores Censitarios previamente definidos pelo IBGE (1991).
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Embora contenha subjetividades, o territorio ¢ uma realidade objetiva, um produto
social (Santos, 1979b), dotado de uma diversidade de wvariaveis, quantitativas e
qualitativas que, vinculadas ao mesmo, oferecem subsidios para a compreensdo dos
diferentes territorios que compde a realidade urbana. A significativa contribuicdo do
territorio no planejamento de acgdes politicas remete a possibilidade de compreender os
problemas urbanos na sua totalidade e nas suas fragdes. Entretanto, a tendéncia geral da
produgdo e andlise de dados urbanos volta-se para as cidades de maneira global (Koga,
2001). Esta abordagem ndo consegue discriminar as intensas desigualdades sociais
intra-urbanas presentes nas cidades brasileiras. Neste contexto, a producdo de
indicadores que considerem o territorio e suas diferentes realidades ¢ determinante para

auxiliar o planejamento e o direcionamento de politicas publicas.

A busca de politicas publicas planejadas em fun¢do das diferencas internas ao territorio
das cidades ¢ uma tendéncia contemporanea, que tem como énfase estratégica a
descentralizacdo’, inicialmente proposta na Constituicio de 1988 (Koga; 2001).
Descentralizar o governo das cidades ¢ criar mecanismos inovadores de gestdo que
considerem as particularidades de cada regido, impulsionando potencialidades de
desenvolvimento local de maneira participativa (Bava, 2001). Dentre estas experiéncias
encontram-se o Orgamento Participativo; os Conselhos de Gestao de politicas publicas;
as Camaras Setoriais e Regionais; as Subprefeituras aprovadas em setembro de 2002
para o municipio de Sdo Paulo (Panda, in O Estado de Sao Paulo, 17/07/2002:C;). Os
resultados e a efetividade das diferentes formas de gestdo descentralizada tém sido
amplamente avaliados e debatidos (Rolnik & Nakano, 2001), pois a descentralizagao
feita sem planejamento e sem a utilizacdo de uma andlise adequada do territério, pode

dificultar ainda mais a implementagdo de politicas publicas orientadas a inclusao.

Neste contexto, os Sistemas de Informagdes Geograficas (SIG), aliados a Bancos de
Dados Geograficos (BDG) e as técnicas de Analise Espacial de Dados Geograficos
(AE) sao instrumentos relevantes para a definicdo de politicas publicas na medida em

que permitem produzir, analisar e integrar dados diversos em uma mesma base

? Descentralizagio, no contexto deste trabalho, é o processo de transferéncia de poderes administrativos e
fiscais para unidades sub-regionais.
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territorial. As cidades precisam ser amplamente estudadas, e neste processo o espago
ndo pode ser desconsiderado. O espago urbano ¢ um resultado objetivo da interagao
entre multiplas varidveis ao longo do tempo (Santos, 1985), € sujeito e objeto, e sua

andlise ¢ capaz de gerar novas formas de pensar o urbano e seus dilemas.

A metodologia do Mapa da Exclusdo/Inclusdo Social de Sao Paulo, produzido pelo
Nucleo de Seguridade e Assisténcia Social da PUC/SP (Sposati, 1996), produz
instrumentos que auxiliam a tomada de decisdo para a implementacao de novas politicas
publicas, surtindo impactos significativos na midia, na sociedade civil e no meio
académico, concretizando-se através da utilizacdo de seus resultados pela prefeitura de
Sao Paulo para subsidiar o planejamento de politicas setoriais (Camara et al., 2001;
Koga, 2001). A necessidade de se estudar as desigualdades tornou-se nacional, fato que
impulsionou a replicagdo do mapa em outras cidades e a aprovacdo, pela FAPESP, da
criagdo do Centro de Estudos das Desigualdades Socioterritoriais (CEDEST) composto
em parceria pela PUC/SP, pelo INPE e pelo Instituto Polis. Neste contexto, o INPE
responsabiliza-se pela analise espacial de indicadores socioterritoriais’ através do
desenvolvimento dos procedimentos, técnicas e instrumentos necessarios para a
construcdo destes indicadores. Os resultados apresentados ao longo desta dissertagdo

sao fruto desta parceria.

Sdo José dos Campos apresenta-se com relevancia neste cenario, constituindo uma
verdadeira cidade-laboratério frente aos desafios metodoldgicos impostos pelos novos
olhares necessarios a analise dos dados urbanos. Aproximar as politicas publicas do
territorio e da dinamica das cidades significa dotar as andlises de maior resolucao
espacial. Assim, a utiliza¢do dos setores censitarios como unidade de analise, até entdo
agregados pelo método do Mapa da Exclusao/Inclusdo Social de Sdo Paulo em distritos

(Sposati, 1996), constitui um experimento nesta dire¢ao.

A divulgacgdo dos resultados preliminares da adaptagao do Mapa da Exclusdo/Inclusao

para Sao José dos Campos (IBGE, 1991), revelou que cerca de 135 mil pessoas, 30% da

3 0O termo indicadores socioterritoriais refere-se a dados sociais numéricos tratados e analisados
espacialmente.
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populagdo, estavam abaixo das condi¢des minimas de sobrevivéncia (Coelho, in Vale
Paraibano, 17/09/2000: 6-7). A Figura 1.1 apresenta a distribuicdo percentual da

exclusdo/inclusdo social em 1991.

Esta divulgacdo promoveu um didlogo inicial com politicos da cidade, sobre quais
estratégias de gestdo publica deveriam ser implementadas para reverter a situagdo de
exclusao/inclusao social. As diferentes respostas apontavam para um mesmo problema:
a necessidade da producdo de dados adequados para subsidiar o planejamento de

politicas publicas.

DISTRIBUICAO DA EXCLUSAQ/INCLUSAO
SOCIAL (IBGE - 1991)
70 Joq_ 30 %
INCLUSAO
SOCIAL _
EXCLUSAO
SOCIAL
I Forte Exclusdo 1,00 %
Moderada Exclusdo 7.88 %
Baixa Exclusdo 24,60 %
Baixa Inclusdo 30,87 %
Moderada Inclusdo 29,03 %
Forte Incluséo 7,03 %

FIGURA 1.1 — Distribui¢ao percentual da exclusdo/ inclusdo social em Sao José (1991).
FONTE: Camara e Monteiro citado por Coelho(2000 p. 6-7).

Novas tendéncias implicam em novas demandas e em novos desafios. Esta pesquisa
busca contribuir para suprir as lacunas existentes, investigando formas diferenciadas de
trabalhar com os dados, extraindo novos tipos de informagdes para subsidiar o

planejamento e o direcionamento de politicas publicas nas multiplas escalas da cidade.

O desafio ¢ ir além da simples espacializacao de indices para o diagnostico das areas de
exclusao/inclusao social. Ir além significa, neste contexto, descobrir ndo apenas onde,
mas no que se deve intervir com maior énfase mediante as diferentes realidades que
compde a cidade. Estas respostas permanecem implicitas em medidas genéricas que
abordam as cidades como um todo, entretanto, podem ser resolvidas voltando-se para o

territorio, considerando suas diferencas e buscando métodos capazes de revelar, dentre
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um universo de multiplas varidveis, quais sdo mais relacionadas ao fendomeno nos

diferentes territdrios que compoe a cidade.

1.1 - Objetivo Geral

Estudar os indicadores de exclusdo/inclusdo social no contexto dos setores censitarios
em Sao José dos Campos, para avaliar a sensibilidade destes indicadores do ponto de
. L, . . . . ., . . 4
vista estatistico, identificando quais as varidveis determinantes’ do processo de
exclusao/inclusao social. Como resultado, espera-se fornecer subsidios para o
planejamento e direcionamento de politicas publicas, bem como para a reprodugdo da
metodologia de exclusdo/inclusdo social em diferentes cidades brasileiras, utilizando
como dados os setores censitarios e seus respectivos atributos provenientes dos Censos

Demograficos (IBGE), disponibilizados nacionalmente.

1.1.1 — Objetivos Especificos

1) Adaptar o método de geracdo do Mapa da Exclusao/Inclusdo Social de Sao Paulo a
Sao José dos Campos, utilizando os setores censitarios como unidade de analise
territorial, com o objetivo de investigar se a ado¢ao de uma maior resolugdo espacial
nas analises, trard maior sensibilidade geografica para a investiga¢do de questdes
relativas ao método quantitativo e qualitativo, evidenciando a possibilidade de novas
propostas para adequar ainda mais o arcabougo teérico ao método quantitativo

desenvolvido, para a escala dos setores censitarios.

2) Introduzir na metodologia a andlise de sensibilidade de indicadores através da
utilizagdo de técnicas de estatistica multivariada e andlise espacial, para diagnosticar

multicorrelagdes e varidveis determinantes ao fendmeno espacializadas nos

* O termo determinante é usado, ao longo desta dissertagio, para indicar o conjunto de variaveis
independentes que melhor explica a variavel dependente em um modelo de regressdo multipla, ndo
tendo a conotagdo de causa e efeito.
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denominados “Mapas Sintese™”. Os resultados buscam auxiliar tanto o entendimento
teorico do fendmeno, quanto fornecer dados diferenciados a serem considerados no

planejamento de politicas publicas.

3) Validar a analise de sensibilidade de indicadores através da producdo dos “Mapas
Sintese”, investigando, comparativamente, sua efetividade como instrumento para a
deteccao de prioridades “globais” e “locais”, nos diferentes territorios que compde a

cidade.

4) Testar a possibilidade da modelagem de um Banco de Dados Geografico
Multimeios (BDGM) que contenha, além dos dados quantitativos, uma possibilidade
de percepgao subjetiva dos territdrios da exclusao/inclusdo social da cidade, através
da aquisi¢do de fotos e entrevistas coletadas em locais especificos da cidade. Este
banco devera ser, futuramente, produzido em CD-ROM e também disponibilizado

na internet.

Em ultima instancia, este trabalho tem como énfase a producdo de métodos
quantitativos voltados para a andlise espacial das desigualdades territoriais em SIG,
estabelecendo um didlogo a respeito da construg@o e uso de indicadores territoriais entre

produtores, tedricos e usuarios.

A partir das consideracdes e dos objetivos propostos neste Capitulo, a dissertacdo estad

estruturada da seguinte forma:

1) O Capitulo 2 fornece uma breve fundamentagdo tedrica a respeito das trés frentes
integradas ao trabalho: (a) o universo conceitual sobre a exclusdo/inclusdo social;
(b) contextualizacdo sobre a produgdo de medidas socioterritoriais, e; (c) a
constru¢do da Base de Dados, contendo uma breve descricdo dos dados e dos

procedimentos metodologicos gerais, utilizados neste trabalho.

> O termo “Mapa Sintese” ¢ entendido, neste contexto, como a espacializagdo de indices compostos
recalculados considerando apenas as variaveis estatisticamente significativas para o modelo.
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2) O Capitulo 3 mostra os resultados derivados da revisdo e transposi¢do do método do
Mapa de Exclusao/Inclusdo Social para Sao Jos¢ dos Campos, tendo como unidade

territorial de analise os setores censitarios.

3) A andlise de sensibilidade dos indicadores em relagdo ao indice de
exclusdo/inclusido social, através de técnicas de estatistica multivariada e analise
espacial, juntamente com a producdao e validacdo dos “Mapas Sintese”, ¢

apresentada no Capitulo 4.

4) O Capitulo 5 avalia a eficiéncia da producdo de “Mapas Sintese” para fragmentos
especificos da cidade, como um instrumento para deteccdo das heterogeneidades

internas ao territorio da cidade.

5) O ultimo Capitulo, o Capitulo 6, conclui o trabalho apresentando uma analise geral
dos resultados e contribui¢des produzidos ao longo da dissertagcdo e as perspectivas

para trabalhos futuros.

1.2 - Principais Contribui¢des

As pesquisas realizadas em Sao José dos Campos podem contribuir significativamente
com produtos adicionais a serem incorporados a metodologia do Mapa em Sao Paulo,
bem como em outras cidades. Dentre estes novos produtos estdo: (a) o estudo do
método quantitativo dos indices; (b) a analise de sensibilidade dos indicadores que
evidencia a relagdo existente entre as varidveis componentes € o indice revelando os
componentes que mais se relacionam ao fendmeno; (c) os “Mapas Sintese” resultantes
destas andlises que podem servir para auxiliar o planejamento das politicas publicas
fornecendo dados adicionais, que permitem, inclusive, auxiliar o monitoramento das
politicas realizadas no territorio; (d) verificar a possibilidade e as contribuigdes da
inser¢ao de informagdes multimeios provenientes de campo, como fotos e depoimentos,
em Bancos de Dados Geograficos como auxilio ao planejamento de politicas publicas

no espago intra-urbano.
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Além destas contribuicdes, a produgdo de um BDG contendo dados diversos referentes
ao municipio de Sao José¢ dos Campos, a ser disponibilizado através da internet e da
producdo de um CD-ROM, contribui também com a produ¢do de um material didatico e
um documento historico sobre o municipio. O trabalho caminha em direc¢do a integracao
de técnicas diversificadas para tratamento de dados geograficos, apresentando
contribuicdo importante no subsidio ao planejamento e direcionamento de politicas
publicas no espaco intra-urbano, mais proximas das diferentes realidades que compde

a cidade.
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CAPITULO 2
METODOLOGIA DOS INDICADORES E CONSTRUCAO DA BASE DE DADOS

Do ponto de vista conceitual e metodoldgico a producdo de indicadores territoriais de
exclusao/inclusdo social, como auxilio ao planejamento e direcionamento de politicas
publicas, ¢ um assunto relativamente recente (surge na década de 90) e que vem

apresentando avancgos significativos (Koga, 2001).

Conjuntamente, a descentraliza¢do politico-administrativa dos modelos de gestdo, requer o
desenvolvimento de conceitos e praticas inovadoras que fornecam suporte técnico-politico
para sua efetivagio (Cunha & Cunha, 2002), impulsionando potencialidades de
desenvolvimento local de maneira participativa (Bava, 2001). A transferéncia de
atribuig¢des e responsabilidades da instancia federal para os niveis estaduais e municipais de
governo, evidencia uma crescente necessidade de producdo, organizagdo e atualizagdo de
informagdes que tenham como referéncia o territorio, para auxiliar a defini¢do e execucao

de politicas publicas estratégicas (<http://ibge.gov.br>, 2002).

Descentralizar significa reconhecer as heterogeneidades locais sem, contudo, fragmentar e
reduzir as politicas publicas a programas focalizados e seletivos que contrariam o principio
da universalizagdo, agravando as desigualdades sociais (Koga, 2001; Bava, 2001; Cunha &
Cunha, 2002; Costa, 2002). Estas tendéncias, colocam como principal desafio na
formulagdo de politicas publicas no Brasil, a producdo e analise de indicadores territoriais
padronizados e reprodutiveis, capazes de refletir a multidimensionalidade da
exclusdo/inclusdo social, articulando analises “globais” & analises “locais™'. Neste
contexto, tem crescido a utilizagdo de Sistemas de Informagdes Geograficas (SIG) como

ferramenta para o tratamento de dados socioecondmicos desagregados territorialmente.

1 ~ , iy . N . . o,
Para Sao José dos Campos, utilizando como unidade de analise territorial os setores censitarios, o termo
“global” refere-se a analises voltadas para a cidade e, o termo “local”, refere-se as analises internas a cidade
(intra-urbanas).
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Frente estas novas demandas, este trabalho fundamenta-se em 3 eixos principais: (2.1) as
diferencas conceituais entre os termos pobreza e exclusdo social; (2.2) a producdo de
medidas socioterritoriais, e; (2.3) a construcdo da Base de Dados juntamente com os

procedimentos metodologicos utilizados.

2.1 — Concepcdes Tedricas de Exclusdo/Inclusio Social

O significativo aumento da pobreza na Europa, entre 1975 e 1992, impulsionou o
desenvolvimento do conceito de exclusdao social (Bessis, 1995). A exclusdo social, em
paises “desenvolvidos”, associa-se a problemas econdémicos e sociais que afetam
populacdes urbanas, anteriormente providas de condigdes de vida adequadas. Em
contrapartida, a exclusdao social, nos paises “em desenvolvimento”, apresenta contrastes
significativamente diferentes, onde a maioria das 4reas em que se observa a exclusdo social
possui uma populacdo originalmente as margens de uma condi¢do de vida aceitavel

(Sposati, 2000a).

A exclusao social ¢ um fendmeno recorrente ao longo da histéria da humanidade (Bowles,
2001), marcado pela persisténcia e pelo agravamento das desigualdades no mundo. Esta
constatagdo fez com que este tema alcancasse importincia mundial nos debates sobre
planejamento e direcionamento de politicas publicas sociais (Teague & Wilson, 1995).
Enfrentar a exclusdo social implica em reconhecer a abrangéncia e a relatividade do
conceito, que coloca questdes como: O que significa a exclusao? Quem ¢ excluido?
Excluido em relacdo a qué? (Bessis, 1995; Dupas, 1999) Esta relatividade esta vinculada,
no universo conceitual, a discussdes sobre o que delimita e representa o limiar que divide a
populagdo de uma localidade entre excluidos ou incluidos. Este limiar ¢ discutivel e
flexivel, sendo suscetivel a variagdes no espago € no tempo e, como coloca Kilmurray
(1995), depende da percepcao dos grupos considerados como excluidos ou incluidos e do
posicionamento do governo em relagdo aos mesmos. O que € considerado inclusdo varia em

diferentes paises, e internamente aos paises. Além disso, o que ¢ considerado inclusao hoje
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pode ndo ser considerado daqui a dez anos e, além das varia¢des conceituais, os proprios
dados variam no espago e no tempo, redefinindo o que se considera excluido ou incluido

em relagdo ao contexto estudado.

Portanto, as formas de desigualdade evoluem no espago e no tempo, tornando evidente a
necessidade de elaboragdo de novas propostas, que tenham como desafio o planejamento de
politicas publicas compativeis com esta dindmica (Teague & Wilson, 1995). A utilizacao
do conceito de exclusdo social, como um processo que se modifica ao longo do tempo,

apresenta potencial para abordar a dinamica destas mudangas sociais (Kilmurray, 1995).

As respostas politicas para o enfrentamento deste problema social, embora diversificadas,
tém apresentado pontos em comum: (1) entender a exclusao social como um sinénimo de
pobreza; (2) desconsiderar a influéncia do territorio no entendimento e no planejamento de
politicas publicas; (3) focalizar politicas publicas, direcionando-as a parcelas especificas da

populagdo.

O conceito de pobreza restringe-se a capacidade de apropriar-se e reter bens e servigos,
sendo a renda um critério fundamental na definicdo de pobreza. A exclusdo social ¢ um
conceito relativo, onde o que ¢ a inclusdo e quem sdo os incluidos varia de acordo com a
sociedade em questdo sendo, portanto, um conceito mais abrangente. Além disto, a
exclusdo social engloba elementos éticos e culturais, como a discriminagdo ¢ a
estigmatizacdo de minorias que ultrapassam critérios puramente econdmicos (Sposati,
1998). Historicamente, a defini¢do de pobreza ¢ marcada por estimativas que consideram
critérios nutricionais, como proposto por Rowntree em 1901; critérios macroeconémicos de
renda, como o PIB (1960); culminando em 1970, na idéia de privagdes relativas redefinida
por Townsend em 1979 considerando a relatividade das condi¢cdes de sobrevivéncia

oferecidas por diferentes sociedades (Maxwell, 1999; Sposati, 2000a; Watson, 2000).
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O processo de exclusdo social ¢ multidimensional sendo, portanto, mais abrangente do que
a pobreza, extrapolando medidas pautadas unicamente em critérios de renda. Trata-se de
um fendmeno caracterizado pela segregacdo socioespacial que remete, populacdes
marcadas historicamente pela persisténcia de desvantagens multiplas, a espagos excludentes
e, populagdes marcadas pelo acimulo de vantagens multiplas a espagos includentes
(Kilmurray, 1995; Silver, 1995; Blair, 1998). Sposati (1996), utiliza o conceito de
exclusdo/inclusdo social, inserindo uma dimensdo relacional que se opde ao conceito
unidimensional de exclusdo social. Esta abordagem tedrica considera a existéncia de uma
relacdo intrinseca entre a exclusdo e a inclusdo social resultante de uma interagdo entre

multiplas dimensdes que, inevitavelmente, supera visdes calcadas meramente em medidas

de pobreza.

A existéncia de padrdes de segregacdo socioespacial discrepantes, evidencia o territdrio
como um fator de grande importancia na produ¢do e disseminagdo das desigualdades
sociais. Esta constatagdo, justifica a crescente demanda por informagdes cada vez mais
detalhadas e  desagregadas geograficamente  (<http://ibge.gov.br>, 2002). A
exclusdo/inclusdo social ¢ também territorial (Koga, 2001), enfatizando, além do
desenvolvimento conceitual, a importancia da producdo de medidas territoriais, no dmbito
das politicas publicas, como auxilio a localizagdo de areas destinadas a futuras
intervengoes. A distingdo territorial das desigualdades deve auxiliar também na definicao e

redefini¢cdo de projetos que considerem as diferencas “locais” (Koga, 2001).

O conhecimento do territdrio através das suas medidas promove a elaboracdo de agdes
politicas efetivamente estratégicas, permitindo ir além da caraterizacdo de caréncias,
evidenciando potencialidades locais fundamentais para o planejamento de politicas publicas
inclusivas. Neste contexto, a producao de indicadores socioecondmicos que considerem o
territorio e suas diferentes realidades ¢ determinante para auxiliar o planejamento e o

direcionamento de politicas publicas.
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Entretanto, a producdo e dissemina¢do de dados territoriais desagregados, revela um lado
“equivocado” de sua utilizagdo no planejamento e direcionamento de intervencoes
politicas, a focalizagdo de politicas publicas em detrimento de politicas voltadas para a
universalizacdo dos direitos sociais (Koga, 2001; Costa, 2002). As politicas publicas devem
responder as demandas que emergem da sociedade, buscando concretizar direitos sociais
garantidos por lei, bem como redistribuir bens e servigos garantindo acesso universalizado
aos mesmos. A focalizacdo, centrada em demandas pontuais, tem sido uma tendéncia
emergente nas politicas publicas sociais na América Latina (Raczynski, 1999). Entretanto,
para sua efetividade, programas focalizados devem ser implementados como complemento

aos programas universalizados (Cunha & Cunha, 2002).

Frente as atuais tendéncias de descentralizagdo politico-administrativa, bancos de dados
georeferenciados fornecem informagdes imprescindiveis sobre as diferencgas internas ao
pais, aos estados e as cidades. Os sistemas de informagdo geografica, apresentam, portanto,
enorme potencial para definir estratégias politicas “globais” e “locais”, que ndo se

restrinjam unicamente a parcelas especificas da populagao.

Considerar estas duas vertentes, conceitual e territorial, articuladamente, ¢ de grande
importancia para a efetividade das politicas publicas subsidiadas por indicadores
socioespaciais. Afinal, a expressao territorial de um indicador reflete a dimensao teorica
desenvolvida para seu entendimento, as variaveis utilizadas em sua composicdo e,

conseqlientemente, os planos politicos elaborados.
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2.2 - Medidas Socioterritoriais

A produgdo de indicadores socioterritoriais ¢ constituida de quatro pontos fundamentais:
(1) o arcabougo teorico desenvolvido para a interpretagdo do fenomeno; (2) a defini¢do das
variaveis a serem utilizadas para a composi¢cdo dos indices; (3) o método quantitativo para
o computo dos indices, e; (4) a defini¢do de uma unidade territorial, onde os indices possam

ser espacializados e analisados.

O debate conceitual apresenta significativa importancia na produ¢do do universo das
medidas, pois a concep¢do de diferentes modelos implica em diferentes indicadores
estruturados para mensurar um determinado fenomeno (Maxwell, 1999). Neste contexto,
capturar as multiplas dimensdes da exclusao/inclusao social, coloca como necessidades: (1)
a obtencdo de dados diversos provenientes, quando possivel, de diferentes fontes; (2) a
concep¢ao de diferentes indicadores que expressem, territorialmente, a exclusdo/inclusio
social no contexto estudado; (3) a produgdo de dados quantitativos vinculados a dados
qualitativos, para capturar as dimensdes objetivas e subjetivas da exclusdo/inclusao social,

e ; (4) buscar o entendimento do fendmeno a partir da integra¢do das medidas ao territorio.

A metodologia utilizada para a confeccdo do “Mapa da Exclusdo/Inclusdo Social”,
produzido pelo Nucleo de Seguridade e Assisténcia Social da PUC/SP (Sposati, 1996),
constitui a primeira experiéncia nacional na construcao de indicadores intra-urbanos (Koga,
2001). Esta metodologia, articula os pontos explicitados, através de uma série de inovagoes
relacionadas a concepgdo teodrica de exclusdo social que influenciam de maneira
determinante a estrutura ¢ o computo dos indicadores concebidos para interpretar este

fendmeno.

A utilizag@o do conceito de exclusdo/inclusdo social insere uma dimensao relacional que se

opde ao conceito unidimensional de exclusdo social. Esta abordagem teorica considera a
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existéncia de uma relagdo intrinseca entre a exclusdo e a inclusdo social resultante de uma

interacao entre suas multiplas dimensodes (Sposati, 1996; Sposati, 2000b; Koga, 2001).

O desenvolvimento desta concepgao tedrica impele, necessariamente, a busca de métodos
quantitativos que possibilitem expressar e interpretar os indices gerados em fungdo desta
abordagem relacional da exclusdo/inclusdo social como um processo ocasionado por
multiplas dimensdes. A estrutura proposta para o indice de exclusao/inclusdao social
responde a estas exigéncias teodricas através de duas inovagdes quantitativas presentes no

método:

1) A modelagem das multiplas dimensdes, concretizada através do conceito de
heterotopia, que considera, na composi¢do do indice de exclusdo/inclusdo social, a
fusdo de 4 diferentes utopias de inclusdo social denominadas: Autonomia,
Desenvolvimento Humano, Qualidade de Vida e Equidade. Estas dimensdes utopicas

sdo igualmente compostas por indices simples e/ou compostos;

2) A natureza relacional do fendmeno, representada através da associagao de uma escala
que qualifica as diferentes medidas obtidas em relagdo a um referencial de inclusao.
Este referencial de inclusdo social ¢ representado pelo numero “0” que estabelece o
limiar entre a exclusdo (indices variando de -1 a 0) e a inclusdo (indices variando de 0 a

+1), definindo as condigdes minimas necessarias a inclusao social.

A utilizagdo desta escala de representagdo ¢ inovadora porque a defini¢do dos padrdes de
referéncia de inclusio (PRI)* parte de uma construgio coletiva, entre pesquisadores e
sociedade civil, que se aproxima da realidade dos diferentes padrdes de desigualdades
sociais produzidos no territorio, superando a utilizacdo de padrdes externos, sejam eles
nacionais ou internacionais. A conseqiiéncia desta metodologia ¢ que o padrao de inclusio

social ndo corresponde a média dos dados, ele ¢ fixado em relagdo as caracteristicas

2 . ~ . A e ~ , ~
Os PRI, definidos para Sao Paulo, foram mantidos como referéncia para Sdo José dos Campos. A construgdo
destes referenciais deve ser um processo coletivo e organizado, o que inviabilizou sua realizagdo dentro do
escopo desta dissertagdo que objetiva avaliar questdes metodologicas em seus aspectos mais operacionais.
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especificas do espaco estudado expressando, com maior adequagdo, a polarizagdo das

desigualdades.

A construcdo da relacdo exclusdo/inclusdo social, através da concepcao de heterotopia, tem
como definicdo para o universo das quatro utopias utilizadas (Sposati, 1996; Sposati,
2000b):

1) Autonomia: “o conceito de autonomia é compreendido, no dmbito do Mapa da
Exclusao/Inclusdao Social, como a capacidade e a possibilidade do cidaddao em suprir
suas necessidades vitais, especiais, culturais, politicas e sociais, sob as condi¢oes de
respeito as idéias individuais e coletivas, supondo uma relagdo na qual o Estado é
responsavel por assegurar necessidades de satisfacdo coletivas, mas também, em que o
cidaddo tem condi¢oes de complementd-las com acesso a oferta privada; supoe a
possibilidade de exercicio de liberdades, tendo reconhecida a sua dignidade, e a
possibilidade de representar publica e partidariamente os seus interesses sem ser
obstaculizado por agoes de violagdo dos direitos humanos e politicos ou pelo
cerceamento a sua expressdo. Sob esta concepgdo, o campo da autonomia inclui ndo so
a capacidade do cidaddo se autosuprir, desde o minimo da sobrevivéncia até
necessidades mais especificas, como a de usufruir de seguranga social pessoal mesmo
quando na situagio de recluso ou apenado. E este o campo dos direitos humanos

fundamentais. “

2) Qualidade de Vida: “a nog¢do de qualidade de vida envolve duas grandes questoes: a
qualidade e a democratizagdo dos acessos as condigoes de preservagcdo do homem, da
natureza e do meio ambiente. Sob esta dupla consideragdo entendeu-se que a qualidade
de vida é a possibilidade de melhor redistribui¢do — e usufruto — da riqueza social e
tecnologica aos cidaddos de uma comunidade; a garantia de um ambiente de
desenvolvimento ecologico e participativo de respeito ao homem e a natureza, com o

menor grau de degradagdo e precariedade. ™
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3) Desenvolvimento Humano: “o estudo do desenvolvimento humano tem sido realizado
pela ONU/PNUD, por meio do Indicador de Desenvolvimento Humano (IDH). Com
base em suas reflexoes, entende-se que o desenvolvimento humano é a possibilidade de
todos os cidadados criarem uma sociedade melhor e desenvolverem seu potencial com
menor grau possivel de privacdo e de sofrimento; a possibilidade da sociedade poder

usufruir coletivamente do mais alto grau de capacidade humana.”

4) Eqiiidade: “o conceito de eqiiidade é concebido como o reconhecimento e a efetivagao,
com igualdade, dos direitos da populagdo, sem restringir o acesso a eles nem
estigmatizar as diferengas que conformam os diversos segmentos que a compoem.
Assim, eqiiidade é entendida como possibilidade das diferencas serem manifestadas e
respeitadas, sem discriminagdo; condi¢do que favore¢a o combate das prdticas de
subordinagdo ou de preconceito em relagdo as diferengas de género, politicas, étnicas,

religiosas, culturais, de minorias etc.”

Além das quatro utopias, a metodologia coloca, como desafio futuro, a inser¢do de trés
novas utopias denominadas democracia, cidadania e felicidade. O Quadro 2.1 apresenta os
indices componentes da exclusdo/inclusdo social disponiveis para Sdo Jos¢ dos Campos,

como definido por Sposati (1996).

Desta forma, o universo de variaveis disponivel para a composi¢ao dos indices de
exclusao/inclusdo social define as multiplas dimensdes consideradas, os limiares de
inclusdo e, conseqiientemente, as desigualdades sociais expressas nos mapas. A
combinagdo de indices simples, para formar indices compostos, mostra-se util para revelar
a situacdo predominante através da captura de maultiplas dimensdes simultaneamente.
Entretanto, os procedimentos quantitativos utilizados no computo destes indices,

necessitam de cuidadosas analises (Maxwell,1999; Senior, 2001).
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QUADRO

2.1 - Variaveis Presentes na Composi¢io do Indice de Exclusio/Inclusio
Social para Sao José Dos Campos.

FONTE

INDICADORES

INDICES

CAMPO

CENSO IBGE

lexi Chefes de familia abaixo da linha de Pobreza (sem
Rendimento)

lexi Chefe de Familia na Linha de Pobreza (com ganho
até 2 sM

lex Precdria Condi¢do de
Sobrevivéncia

lexi sem Rendimento
lexi até 0,5 SM

lexi de 0,5 até 1 SM
lexide 1 a2 SM
lexide 2 a 3 SM
lexide 3 a5 SM
lexide 5410 SM
lexide 10a 15 SM
lexi de 15 a 20 SM
lexi mais de 20 SM

lex de Distribuicdo de Renda dos
Chefes de Familia

lex AUTONOMIA DE
RENDA DOS CHEFES
DE FAMILIA

CENSO IBGE

lexi Chefes de Familia ndo Alfabetizados

lexi Escolaridade Precdria (de 1 & 3 anos de estudo)
lexide 4 a 7 anos de estudo

lexi de 8 a 10 anos de estudo

lexide 11 a 14 anos de estudo

lexi mais de 15 anos de estudo

lex de Desenvolvimento
Educacional

lexi Alfabetizacdo Precoce (com 5 a 9 anos )
lexi Alfabetizacdo Tardia (de 10 a 14 anos)

lex Estimulo Educacional

lexi nGo Alfabetizados
lexi Alfabetizacdo Precdria

lex Escolaridade Precdria

lexi Populacdo acima de 70 anos

lex Longevidade

lex DESENVOLVIMENTO
HUMANO

CENSO IBGE

lexi Precdrio Abastecimento de Agua
lexi Precdrio Instalagdo sanitdria (Esgoto)
lexi Precdrio Tratamento do Lixo

lex Qualidade
Ambiental

lexi Propriedade Domiciliar

lex

lexi Densidade Habitacional
lexi Condigdes de Privacidade
lexi Conforto Sanitdrio

Qualidade

Conforto Domiciliar Domiciliar

lexi Habitacdo Precdria

lex QUALIDADE DE
VIDA

CENSO IBGE

lexi Mulheres ndo Alfabetizadas
lexi Concentracdo de Mulheres Chefes de Familia

lex EQUIDADE

lex

OrwcecrOZ——0>uwcr(OXm
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2.3— Construcio da Base de Dados

2.3.1 — Preparacio dos Dados

O Banco de Dados organizado para este trabalho, contém dois conjuntos de dados: (1)

dados provenientes do Censo Demografico de 1991, associado a sua respectiva

representacdo geométrica, e; (2) dados complementares as andlises, imagens de satélite,

dados cartograficos como drenagem, ruas, quadras e dados coletados em campo como

depoimentos e fotos.

Estas informacdes constam no Banco de Dados nos seguintes planos de informagdo: (1)

imagem, contendo as imagens Spot (1997) e Ikonos (2000), juntamente com uma foto aérea
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de 1997; (2) tematico, contendo a hidrografia, e; (3) cadastral, contendo os setores
censitarios 1991, ruas e quadras da cidade com seus respectivos atributos. A representagao
dos dados geograficos espaciais e ndo espaciais, sua natureza e relacionamentos podem ser

consultados na modelagem Geo—OMT (Apéndice I).

Como o trabalho tem o objetivo de organizar um Banco de Dados sobre o Municipio de
Sao Jos¢ dos Campos, diversas informacdes foram anexadas ao banco que nao

necessariamente serdo utilizadas nas analises apresentadas ao longo desta pesquisa.

Trabalhar diretamente com unidades censitarias e respectivos atributos associados através
de Bancos de Dados Geograficos, exige acuracia no que se refere a relagdo entre geometria
e codigo do setor. A repeticdo de codigos associados a diferentes geometrias gera
inconsisténcias no Banco de Dados e conseqiientemente na interpretagdo dos resultados.
Baseado nestas premissas, houve empenho em decifrar e corrigir problemas desta natureza,

buscando gerar uma base de dados o mais consistente possivel.

A malha censitaria foi corrigida a partir da andlise de dados provenientes de diferentes
fontes, buscando um consenso entre os setores e seus respectivos codigos que variavam de
um dado para o outro: (1) dado digital, referente aos setores censitarios 1991, cedido pela
Prefeitura Municipal de Sao José dos Campos; (2) mapa em papel das unidades censitérias
(1991/1996) fornecido pelo IBGE de Sao José dos Campos, e; (3) dado digital, referente

aos setores censitarios 1996, proveniente da Ericson.

A partir da correcdo da geometria, verificou-se o niimero dos setores e associou-se aos
mesmos um cdédigo composto unico, referente a cada setor, evitando a insercdo de
inconsisténcias futuras no Banco de Dados. Este numero ¢ composto pelo codigo referente
a Unidade da Federagao (35), seguido dos cddigos do Municipio (4990), do Distrito (05, 10
ou 15), do Subdistrito (00) e do Setor propriamente dito, variando entre 001 e 362, para
1991.
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Estas correcdes foram o ponto de partida para o calculo e espacializagdo dos indices de
exclusdo/inclusao social. Para o célculo dos indices, foram utilizados apenas os dados
provenientes dos setores censitarios considerados urbanos pelo IBGE. Esta escolha, deve-se
a discrepancia existente entre os dados presentes na area urbana e rural. A Figura 2.1 ilustra
os setores urbanos, juntamente com os dados totais de populacao e setores para o municipio
e para a area urbana. Desta forma, o universo de varidveis utilizado para o calculo e para as
analises subsequentes, restringe-se a 342 setores censitdrios correspondentes a area

“urbana”, definida pelo censo IBGE 1991.

SETORES CENSITARIOS IBGE (1991)

Total Setores : 356

Setores considerardos Urbanos: 342  (96%)

Populagcdo Total: 442.370

Populagdo Urbana Total: 439866  (99%)
Setores Cenistdrios considerados urbanos,
pelo IBGE (1991).

FIGURA 2.1 - Dados totais de populagdo e setores censitarios para o municipio e para a
area urbana de Sao José dos Campos.
FONTE: IBGE (1991).
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Problemas associados as planilhas de dados provenientes do IBGE também foram
diagnosticados. Setores existentes na geometria do dado e inexistentes na tabela de dados,
juntamente com setores existentes na geometria e na tabela de dados, porém com problemas
derivados da coleta de dados, constituem exemplos. O diagnoéstico, o calculo e a associacao
da média dos setores vizinhos a cada um destes setores, foi a solucdo adotada para evitar

interferéncias nos indices a serem calculados posteriormente.

Devido a grande quantidade de indices, foram associadas abreviaturas aos nomes dos
indices que sdo utilizadas ao longo do texto. O significado das abreviaturas utilizadas para

cada indice encontra-se no Apéndice II.

No inicio destes estudos os dados do Censo Populacional 2000 ainda ndo estavam
disponiveis, de maneira que os prazos para a finalizagdo do mestrado ndo permitiram sua

inserc¢ao nas andlises presentes.

2.3.2 - Procedimentos Metodologicos

Os procedimentos metodoldgicos iniciam-se a partir do célculo e da associagdo dos indices
aos setores censitarios, unidade territorial de analise adotada. O calculo dos indices utiliza
como base, a metodologia desenvolvida no Mapa de Exclusao/Inclusdo Social de Sdo Paulo
(Sposati, 1996). Posteriormente, a metodologia se estrutura em trés procedimentos: (1)
revisdo e adaptagdo do método quantitativo utilizado para o calculo dos indices, para os
setores censitarios; (2) analise de significancia estatistica das varidveis em relagcdo ao indice
de exclusdo/inclusdo social revisto para producdo de “Mapas Sintese”, e; (3) andlise
espacial de dados para identificacdo de clusters significativos de exclusdo/inclusdo social .

A Figura 2.2 apresenta o fluxograma geral da metodologia utilizada.
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PROCEDIMENTOS METODOLOGICOS:

METODOLOGIA ORIGINAL DO
MAPA DA EXCLUSAO/
INCLUSAO SOCIAL DE SAO
PAULO (SPOSATI, 1996)

A 4
DADOS REVISAO DO METODO
VETORIAS SETORES ORIGINAL PARA
CENSITARIOS SAO JOSE DOS CAMPOS
DADOS DE IMPORTADOS # ¢ #
CAMPO: FOTOS PARA SIG
E ENTREVISTAS # { AUTONOMIA DE RENDA ‘ ‘ DESENV. HUMANO ‘ ‘ QUALIDADE DE VIDA ‘ ‘ EQUIDADE ‘
) SETORES CENSITARIOS <« * * * *
GEOREFERENCIADOS _‘
‘ ADAPTACAO PARA OS
SETORES CENSITARIOS

Espacializagdo através
de Bancos de Dados

Geogréficos ‘
: . v v v

| | AUTONOMIA DE RENDA DESENV. HUMANO QUALIDADE DE VIDA EQUIDADE
AGRUPAMENTOS REVISTO REVISTO REVISTO REVISTO
ESPACIAIS * f * *
[
|
ANALISES MONO E
MULTIVARIADAS

"MAPAS SINTESE"

ﬁ

FRAGMENTOS
IRBANOS

DIAGNOSTICO ANALISE ESPACIAL
TERRITORIALDA DE AREAS
EXCLU/INCLUSAO

v

CONCLUSOES
E RECOMENDACOES

FIGURA 2.2 — Procedimentos metodologicos.

As fotos e depoimentos coletados em campo, foram utilizados para verificar a coeréncia do
mapa de exclusdo/inclusdo social e de resultados produzidos. A realizagdo desta coleta de
dados também teve como objetivo evidenciar sua importancia como dado complementar as
analises e a tomada de decisdo, quando tratada espacialmente. Entretanto, as informacoes
coletadas ndo sdo suficientes, e ndo apresentam o rigor necessario para a sua utilizacdo em

analises mais profundas.
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Desta forma, estes dados foram utilizados para testar a possibilidade de producdo de um
Bancos de Dados Geograficos Multimeios (BDGM), como suporte para espacializacao de
imagens e sons. Para tal, realizou-se um pequeno experimento baseado em estratégias da
etnografia, em uma favela de Sdo José dos Campos. Estes dados foram anexados ao Banco
de Dados, apenas para ilustrar seu potencial como suporte a espacializagdo de informagdes

derivadas de registros etnograficos (Magnani, 2002).

A partir da integragdo destes procedimentos, foram gerados instrumentos destinados ao

auxilio, ao planejamento e ao direcionamento de politicas publicas no espago intra-urbano.
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CAPITULO 3
O MAPA DA EXCLUSAOQ/INCLUSAO SOCIAL: ANALISE DA
METODOLOGIA QUANTITATIVA

A motivagdo deste capitulo volta-se para a importancia do territorio e da produgdo de
indicadores territoriais de exclusdo/inclusdo social para a elaboracdo de politicas
publicas inclusivas. A intensa segregagao socioespacial, presente nas cidades brasileiras,
reflete a expressdo territorial das desigualdades sociais. Para analisar a dindmica de
formacdo destes espagos de segregacdo, ¢ necessario articular andlises “globais” e
“locais”. A espacializacdo e a analise de dados em multiplas escalas permite articular o
“global”, a partir de dados agregados, ao “local”, a partir dos dados territoriais coletados
para as cidades em unidades de andlise intra-urbanas, como distritos, bairros, setores

censitarios.

A constru¢ao do Mapa da Exclusdo/Inclusdo Social de Sao Paulo (Sposati, 1996) utiliza
como unidade de andlise territorial os 96 distritos da cidade. Devido a dimensdo do
municipio de S3o Paulo, esta escala de abordagem permite uma visdo “global” da
cidade, entretanto, nao revela variagdes intra-distritais. Para observar estas variagdes ¢
necessaria uma unidade de andlise territorial com maior resolucdo espacial. Esta
unidade de andlise € o setor censitario, que permite avancar na constru¢do do

entendimento da dinamica intra-urbana das desigualdades sociais.

O aumento na resolu¢do espacial, devido a utilizagdo de setores censitarios, implica em
um aumento da variabilidade espacial dos dados, anteriormente agregados em distritos,
no caso de Sao Paulo. Embora esta abordagem ofere¢a maior potencial para a distingao
da diversidade e da variabilidade dos dados exige, paralelamente, uma adequacgdo do
método quantitativo, utilizado no Mapa da Exclusdo/Inclusdo Social de Sao Paulo, para

manter sua expressao territorial coerente.
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’ . SR | ~ r
A presencga de um numero reduzido de setores censitarios’ em Sao José dos Campos em
relagdo a Sao Paulo, oferece condicdes favoraveis para iniciar analises direcionadas a
adaptar e validar o método quantitativo para o tratamento de dados nesta escala de

abordagem.

Conseqiientemente, Sdo José dos Campos foi o primeiro municipio a utilizar setores
censitarios como unidade bésica de analise territorial para a construgdo do Mapa da
Exclusdo/Inclusdo Social. A utilizagdo dos setores censitarios busca investigar as
possiveis contribui¢cdes de uma maior resolucdo espacial para a expressao territorial das

desigualdades sociais no espaco intra-urbano.

Este capitulo tem, como principal objetivo, contribuir para a transposi¢ao do método
quantitativo do Mapa da Exclusdo/Inclusdo Social para a realidade dos setores
censitarios. Para tal, o método quantitativo serd revisto nas seguintes etapas: (3.1)
apresentacao do método quantitativo original; (3.2) implicagdes quantitativas do método
para a escala de abordagem proposta; (3.3) apresentacao do método quantitativo revisto
e; (3.4) aplicagdo do método original e revisto para cada indice no espaco urbano de Sdo

José dos Campos.

A analise da estrutura dos indicadores, busca consolidar o arcabouco teodrico
desenvolvido para o Mapa da Exclusdao/Inclusdo Social de Sao Paulo, adaptando o
método quantitativo original para a construgdo de indicadores territoriais de

exclusdo/inclusao social na escala dos setores.

' S3o José dos Campos possuia 356 setores censitirios com uma populagdo de 442.370 habitantes
(IBGE,1991) enquanto Sao Paulo era constituido por cerca 10.000 setores censitarios ¢ cerca de 10,4
milhGes de habitantes (Koga, 2001). Estes dados justificam a escolha de Sdo José dos Campos para
validar a utilizagdo desta escala de abordagem, possibilitando comparagdes entre setores censitarios
com maior facilidade.
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3.1 - O Método Quantitativo Original

O método original® consiste na produgio de indices simples e compostos resultantes de
porcentagens geradas a partir da combinacdo de variaveis brutas provenientes de
diversas fontes. Estas combinacdes sdo cumulativas ao longo da estrutura do indice de
exclusdo/inclusdo social. Esta estrutura ¢ integrada por indices simples e/ou compostos
combinados internamente as utopias que, somadas, compde o indice final de
exclusao/inclusao social. A Figura 3.1 apresenta a estrutura de composi¢ao do indice de

exclusdo/inclusdo social.

\ PORCENTAGENS \
ESCALO;NADAS

v v v(..n)
\ INDICES SIMPLES \ \ INDICES SIMPLES \ \ INDICES SIMPLES
\ \ \

REESCALONADOS
v

\ INDICES COMPOSTOS \(___m

REESCALONADOS

REESCALONADAS
v

iINDICE COMPOSTO
DE EXCLUSAO/INCLUSAO SOCIAL

FIGURA 3.1 - Estrutura de composi¢io do Indice de Exclusdo/Inclusdo Social.

O conceito relacional de exclusdo/inclusdo social ¢ concretizado numericamente ao
longo de somas sucessivas de escalas geradas a partir de transformagodes lineares
aplicadas as porcentagens. Estas escalas, geradas para cada indice, podem variar de -1 a
0 para indices que reflitam caracteristicas de exclusdo (por exemplo chefes de familia
sem rendimento), de 0 a +1 para indices que reflitam caracteristicas de inclusdo (por

exemplo chefes de familia com mais de vinte salarios minimos) e de -1 a +1 para
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indices que reflitam, conjuntamente, caracteristicas de exclusdo e de inclusdo social

como, por exemplo, os indices de longevidade de exclusdo/inclusao social.

A transposi¢do dos dados percentuais para estas escalas de representacdo utiliza como
suporte matematico uma transformacao linear (y = ax +b), tornando niimeros absolutos,
valores relativos. Esta equacdo da reta tem como denominador a amplitude dos dados,
ou seja, o valor maximo observado menos o valor minimo observado referente aos
percentuais de cada indice. nesta escala de representacdo, o PRI ndo ¢ escalonado, ¢
considerado como “0”, e sua defini¢do varia em relacdo ao indice estudado. Para o
indice de distribui¢do de renda, por exemplo, o PRI foi definido como o intervalo de 3 a
5 salarios minimos, € para o desenvolvimento educacional o PRI foi definido de 4 ¢ 7
anos de estudo. Desta forma, apenas o escalonamento dos indices localizados acima e

abaixo do PRI contribuem para o reescalonamento do indice composto final.

A transformagdo linear produz indices adimensionais que permitem espacializar e
perceber a relagdo existente entre a exclusdo/inclusdo social através das escalas de
representacdo. A Figura 3.2 apresenta as equagdes utilizadas para converter os dados

para as escalas de representagdo: (a) de—1 a 0; (b)deOa+1e(c)de—1a+1.

EQUAGCOES UTILIZADAS PARA GERAR AS ESCALAS DE REPRESENTACAO:

Escalade -1 a0 Escalade 0 a +1 Escalade -1 a +1
V mixivo /
V mixivio V miamo V gpservado |- 3

""" \ observado \ observado |-

X 41
V vinivo V minivio
-1 X 0 0 X +1 V vinimo
Equacdo (a): Equacdo (b): Equacdo (c):
((1a0)=- (Vobsen/cldo - le’nimo)/ Qa+1)= [Vobservodo - le'nimo] [ Fla+l)= [2*[vobservodo - le'nimo]
mdximo ~ ¥ minim mdximo ~ ¥ minimo? / méximo ~ ¥ minimo/) ”

FIGURA 3.2 — Equacdes utilizadas para converter os dados para geracdo das escalas de
representacao.

? Detalhes a respeito das variaveis brutas utilizadas e sobre o célculo dos indices, segundo o método
original adaptado para Sdo José dos Campos, estdo esquematizados no Anexo I disponivel para
consulta.
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A seguir sdo apresentados exemplos® do calculo para a transposicdo dos valores
observados (referentes a distribuicao de renda nos setores censitarios da cidade) para as
escalas entre: (a) —1 e 0, para as faixas de salario abaixo do PRI; (b) entre 0 e +1, para
as faixas de salario acima do PRI e; (c) entre —1 e +1, para a soma do escalonamento das

faixas de salario acima e abaixo do PRI.

O célculo do indice simples de chefes de familia sem rendimento, constitui um exemplo
da transposi¢cdo de um universo percentual para a escala de representagdo entre —1 e 0
para indices abaixo do PRI. A Tabela 3.1 contém as varidveis, os calculos e os

resultados obtidos para este indice.

TABELA 3.1 — Calculo do indice de Chefes de Familia sem Rendimento.

set/91 | TDom | SRend | Vobservado (%) |x = - (Vobservado - Vminimo) / (Amplitude) | lex_SRend (e)

212 203 51 25,123 X =-(25,123-0,00)/ (25,123 ) -1,000
76 271 66 24,354 X =-(24,354-0,00)/(25,123) -0,969
320 283 63 22,261 =-(22,261-0,00)/ (25,123) -0,886
181 324 41 12,654 X =-(12,654 - 0,00) / (25,123) -0,504
29 318 12 3,774 X=-(3,774 - 0,00) / (25,123) -0,150
236 542 1 0,185 =-(0,185-0,00) / (25,123) -0,007
241 339 0 0,000 X =-(0,000 - 0,00) / (25,123) 0,000
318 10 0 0,000 =-(0,000 - 0,00) / (25,123) 0,000

Vminimo 0,000

Vmaximo 25,123 Amplitude = (Vmax — Vmin) = 25,123

O célculo do indice simples de chefes de familia com rendimento entre 15 e 20 salarios
minimos, constitui um exemplo da transposi¢do de um universo percentual para a escala
de representacdo entre 0 e +1 para indices acima do PRI. A Tabela 3.2 contém as

variaveis, os calculos e os resultados obtidos para este indice.

TABELA 3.2 — Calculo Do indice De Chefes De Familia Com Rendimento Entre 15 E

20 Salarios Minimos.

set/91 | TDom | 15_20SM | Vobservado (%) | x = (Vobservado - Vminimo) / (Amplitude) | lex_15_20SM (e)
212 203 0 0,000 X = (0,000 - 0,00) / (32,787) 0,000
121 368 6 1,630 X =(1,630-0,00)/ (32,787) 0,050
239 445 23 5,169 X =(5,169 - 0,00) / (32,787) 0,158
242 504 33 6,548 X =(6,548 - 0,00) / (32,787) 0,200
150 290 29 10,000 X =(10,000 - 0,00) / (32,787) 0,305
63 261 44 16,858 X =(16,658- 0,00) / (32,787) 0,514
155 196 36 18,367 X =(18,367 - 0,00) / (32,787) 0,560
83 183 60 32,787 X = (32,787 - 0,00) / (32,787) 1,000

Vminimo 0,000
Vmaximo 32,787 Amplitude = (Vmax — Vmin) = 32,787

? Para identificar se o indice original analisado esta em porcentagem ou escalonado serdo utilizados,
respectivamente, os identificadores (%) e (), a auséncia destes identificadores indica variaveis brutas.
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O célculo do indice composto de distribuicdo de renda dos chefes de familia, constitui
um exemplo de uma transposi¢cdo feita, a partir do reescalonamento da soma de
escalonamentos sucessivos de indices acima e abaixo do PRI, resultando em uma escala
de representacdo variando entre —1 e +1. A Tabela 3.3 contém as variaveis, os célculos e

os resultados obtidos para este indice.

TABELA 3.3 — Calculo do indice Composto de Distribui¢io de Renda dos Chefes de

Familia.
Set/ | SRend | ate_1 | 1_2 2.3 (PRI| 5.10 (10_15|15_20 | >20 | Soma x = (2*(Vobs - Vmin) DRend
91 (e) (e) (e) (e) (e) (e) (e) (e) (e) / (Ampl)) -1 (e)

296 | -0,394 | -0,500 |-0,889(-0,391
316 | 0,000 (-0,182 (-0,875]-1,000
53 | -0,090 | -0,370 (-0,578|-0,352
273 | -0,197 | -0,105 |-0,252(-0,263
206 | -0,205 | -0,052 (-0,088|-0,064
43 | -0,044 | 0,000 |-0,024|-0,043
155 0,000 | 0,000 (-0,011(-0,011
83 | 0,000 | 0,000 | 0,000 [ 0,000

0,000 [ 0,000 [ 0,000 [ 0,000 [-2,173 | x=(2*(-2,173 - (-2,173)) /(4,693))-1 | -1,000
0,000 | 0,000 | 0,000 | 0,000 | -2,057 | x =(2*(-2,057 - (-2,173)) / (4,693))-1 | -0,950
0,338 | 0,047 | 0,000 | 0,000 | -1,005 | x =(2*(-1,005 - (-2,173)) /(4,693))-1 | -0,502
0,715 0,193 | 0,067 | 0,024 | 0,182 | x =(2*(0,182 - (-2,173)) /(4,693))-1 | 0,004
0,630 [ 0,553 | 0,385 | 0,189 | 1,347 | x=(2*(1,347- (-2,173)) /(4,693))-1 | 0,500
0,336 | 0,522 | 0,432 | 0,728 | 1,907 | x=(2*(1,907 - (-2,173)) /(4,693))-1 | 0,739
0,194 | 0,524 | 0,560 | 0,832 | 2,089 | x =(2*(2,089 - (-2,173)) /(4,693))-1 | 0,816
0,245 ] 1,000 [ 1,000 | 0,275 | 2,520 | x =(2*(2,520 - (-2,173)) /(4,693))-1 | 1,000

Vminimo -2,173

Vmaximo 2520 Amplitude = (Vmax — Vmin) = 4,693

O OO0 OO o o o

Entretanto, ndo ha um PRI definido para todos os indices utilizados. O método de
escalonamento para os indices que ndo possuem um PRI definido é o mesmo,
entretanto, o “0” ¢é resultado direto do escalonamento. O indice de densidade
habitacional exemplifica este caso, a Tabela 3.4 contém as variaveis, os calculos e os

resultados obtidos para este indice.

TABELA 3.4 — Calculo do Indice de Densidade Habitacional.

set/91 | TDom |Mor/Dom | Vobservado (%) | X = (2*(Vobservado - Vminimo) / (Amplitude))-1 | DHab (e)
318 10 17 1,700 X =(2%(1,700 - (1,700)) / (4,567))-1 -1,000
316 20 45 2,250 X = (2%(2,250 - (1,700)) / (4,567))-1 -0,759
67 293 829 2,829 X =(2%(2,829 - (1,700)) / (4,567))-1 -0,505
98 271 941 3,472 X = (2%(3,472 - (1,700)) / (4,567))-1 -0,224
207 315 1251 3,971 X = (2*(3,971 - (1,700)) / (4,567))-1 -0,005
59 282 1123 3,982 X = (2%(3,982 - (1,700)) / (4,567))-1 0,000
36 152 690 4,539 X = (2%(4,539 - (1,700)) / (4,567))-1 0,244
311 171 887 5,187 X = (2*(5,187 - (1,700)) / (4,567))-1 0,527
322 237 1377 5,810 x = (2*(5,810 - (1,700)) / (4,567))-1 0,800
320 283 1758 6,212 X = (2*(6,212 - (1,700)) / (4,567))-1 0,976
319 225 1410 6,267 X = (2*(6,267 - (1,700)) / (4,567))-1 1,000

Vminimo 1,700
Vmaximo 6,267 Amplitude = (Vmax - Vmin) = 4,567

Para estes indices o “0” e os valores proximos de “0” indicam a regido de transi¢ao
entre a exclusdo/inclusdo social, porém, nao sao classificados tendo como referéncia um

limiar estabelecido pelo PRI.
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3.2 - Implicacdes Quantitativas do Método Original4

As formulas apresentadas sdo utilizadas para o escalonamento de todos os indices
propostos pelo método, segundo sua escala de representagdo especifica. Pode-se
observar, a partir dos exemplos, que o resultado final dos escalonamentos ¢ dependente
da amplitude dos dados. Esta dependéncia ocorre porque na equagdo de transformagao
linear o numerador, composto pelo valor observado, tem como denominador a
amplitude dos dados. A presenga de outliers, bem como de distribui¢cdes percentuais
desequilibradas, pode resultar em valores de amplitudes que distorcem as escalas de
representacdo. A influéncia da amplitude dos dados no método de escalonamento pode
ocasionar: (a) nos indices que possuem um PRI definido, uma “imprecisao” no
significado do “0” enquanto PRI, aqui denominada “flutua¢do” do valor de referéncia
(“0”) e; (b) para os indices que nao possuem o PRI definido, uma “imprecisdo”

relacionada a classificag@o dos setores em transi¢ao entre a exclusao e a inclusdo social.

A utiliza¢ao da amplitude dos dados como denominador na transformacao linear pode
ocasionar alteracdes na classificagdo dos setores acima ou abaixo do PRI. A Tabela 3.5
contém uma evidéncia deste caso onde: <PRI indica a soma dos indices escalonados (e)
abaixo do padrdo, >PRI indica a soma dos indices escalonados (e) acima do padrdo e
Soma(e) indica a soma da ambos a ser reescalonada para o calculo do indice de

DRend(e).

TABELA 3.5 — Alteragdes Causadas no Indice de Distribui¢io de Renda pelo Método
de Escalonamento.

Setor| <PRI(e) | PRI(e) | >PRI(e) [Soma(e)| x = (2*(Vobservado - Vminimo) / (Amplitude))-1 | DRend (e)
280 | -0,887 0 0,887 | +0,073 X =(2*(0,073 - (-2,173)) / (4,693))-1 -0,043
264 | -0,881 0 0,985 | +0,126 X = (2%(0,126 - (-2,173)) / (4,693))-1 -0,020
148 | -0,901 0 0,988 | +0,140 X =(2*(0,140 - (-2,173)) / (4,693))-1 -0,014

Vminimo -2,173
Vmaximo 2,520 Amplitude (Vmax —Vmin) =4,693

Percebe-se que embora a soma dos escalonamentos dos indices simples, componentes

do indice de distribuicdo de renda, seja positiva, 0 mesmo torna-se negativo, apds o

*0 termo Original, presente ao longo do texto, refere-se ao método inicialmente desenvolvido pela equipe
do mapa e o termo Revisto refere-se aos indices calculados a partir das propostas de modificacdo no
método quantitativo elaboradas ao longo deste trabalho, sendo identificado pelo R.
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reescalonamento. Desta forma, o “0”, neste indice composto, ndo remete mais ao

significado do PRI original.

A soma algébrica de indices simples e/ou compostos escalonados para formar indices
compostos, dotados de um PRI definido, acumulam esta “imprecisdo” mantendo-a apos
o reescalonamento. Da mesma forma, a soma de indices com escalas de representagdo
diferenciadas pode gerar desequilibrio de pesos positivos e negativos que ao serem
reescalonados para a régua basica de —1 a +1 podem alterar os sinais de representacao,
classificando setores que seriam positivos como negativos e vice-versa. A Figura 3.3
apresenta um exemplo deste caso, verificado para o indice composto de autonomia de

renda, onde setores negativos tornam-se positivos apos o reescalonamento.

ESCALAS DE REPRESENTAQAO: EXEMPLOS DA ALTERA(;AO DE DADOS:
Prec. Cond. de Sobrevivéncia Setor | DRend (e) | PCSob(e) [ Soma (e) [ ARend (e)
128 -0,129 -0,340 -0,469 +0,001
Distribuigio Renda [-1 [ o] 1| 122 | -0,189 | -0272 | -0,461 | +0,006

--_ = 260 | -0,166 | -0,289 | -0,456 | +0,010
soma[2 [ O] 1] 36 | -0096 | -0,358 | -0,454 | +0,011
48 | -0073 | -0,365 | -0,438 | +0,022
Autonomia de Renda [1 [o] 1] 78 | -0046 | -0389 | -0435 | +0,024

FIGURA 3.3 — Alteracao resultante do reescalonamento da soma de escalonamentos
sucessivos.

Para o indice de autonomia de renda, o desequilibrio na escala de representacao,
resultante da soma final, foi ocasionado pela soma de varidveis repetidas, no caso
negativas, resultando em uma escala entre —2 ¢ +1, pendendo para o lado negativo. Esta
redundancia de dados foi ocasionada pela soma do indice de precaria condicdo de

sobrevivéncia, composto por varidveis ja contidas no indice de distribuicdo de renda

(Anexo I).

O desequilibrio dos percentuais pode ser ocasionado pela soma de varidveis repetidas,
bem como pela soma de indices com escalas de representacao diferenciadas que apos a
soma final pendem para o lado positivo ou negativo. Outros exemplos serdo

apresentados ao longo deste capitulo.
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Desta forma, hd um comportamento comum do PRI para os indices que o possuem, a
flutuagao do “0”, que delimita a linha de inclusdo, devido a dependéncia da amplitude
dos dados no método quantitativo original. O padrdao “0”, de inclusdo social, sofre um
“perda” gradativa de significado apds o reescalonamento da soma sucessiva dos indices
simples escalonados, ndo propagando seu significado para o indice composto final.
Portanto, hd casos em que o PRI, definido qualitativamente, ndo se concretiza
numericamente. O desafio ¢ propor um método quantitativo que consolide o arcabougo
teorico desenvolvido pelo Mapa de Exclusdo/Inclusdo Social (Sposati, 1996),
propagando o significado do “0” para os indices compostos que possuem um PRI
definido, bem como estabelecendo um significado para os “0” resultantes dos

escalonamentos para indices que ndo possuem um PRI definido.

Além da “flutuacdo” do PRI, a padroniza¢do dos indices de exclusdo/inclusdo social, ou
seja, a conversao dos indices em uma unidade de medida comum, para combinagao dos
mesmos em indices compostos, contém outros fatores que interferem nos resultados,

implicitos nas escalas finais. Os principais estdo aqui relatados:

1. A atribuicdo de escalas de representagdo equivalentes aos indices que possuem
amplitudes percentuais diferentes. Este procedimento iguala indices que possuem
influéncia diferenciada. A soma destas escalas de representagdo para formar indices
compostos pode ocasionar: (a) a “anulagdo” de um pelo outro, se as escalas tiverem
sinais opostos (de —1 a 0 e de 0 a +1); (b) a soma, intensificando os resultados finais,
se as escalas tiveram os mesmo sinais (ambos de 0 a +1, ambos de —1 a 0 ou ambos
de —1 a +1). O indice de Longevidade, componente do Desenvolvimento Humano,

constitui um exemplo (pagina 67).

2. A presenga de dados de naturezas distintas impde restricdes & combinacdo dos
mesmos em indicadores compostos. A padroniza¢do das unidades de medida ¢
necessaria para manter a integridade do calculo de indices compostos (Senior,
2001). Entretanto, o indice de exclusdo/inclusdo social, composto por variaveis de
naturezas distintas expressas em porcentagens e em taxas, desconsidera estas
diferengas ao somar as escalas resultantes das transformacgdes lineares. O indice de

Qualidade de Vida, composto pelos indices de Qualidade Ambiental (calculado em
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porcentagens) e Qualidade Domiciliar (calculado em taxas), exemplifica esta

situacao.

3. A pouca diversidade de varidveis pode gerar indices compostos com insuficiéncia
para expressar as desigualdades espacialmente, tornando-os geograficamente
inexpressivos. Os indices relacionados a infra-estrutura urbana como abastecimento
de agua, esgoto e tratamento de lixo, por exemplo, tendem a ser servigos
universalizados em Sdo José dos Campos, reduzindo seu potencial de evidenciar
diferencas. Estes indices apontam para a necessidade de uma futura remodelagem do
processo de aquisi¢do de variaveis que deve considerar, além da quantidade, a
qualidade dos servigos oferecidos, estas observacdes tendem a se expandir para

outras variaveis, como por exemplo, educagao.

Exemplos dos casos acima serdo apresentados ao longo deste capitulo. Entrar na escala
dos setores censitarios, significa lidar com uma maior variabilidade nos dados que,
conseqiientemente, aumenta a sensibilidade dos indices a amplitude dos dados. Desta
forma, os efeitos decorrentes da presenga de outliers, bem como de distribuicdes
percentuais em desequilibrio, sdo amenizados quando estes dados estdo agregados em
unidades maiores, como os distritos de Sdo Paulo, porém, passam a exercer significativa
influéncia quando desagregados em unidades menores, como por exemplo os setores
censitarios. Estas constatagcdes, impulsionaram a revisdo do método quantitativo,
visando minimizar estes efeitos, melhorando a aderéncia dos resultados ao arcabouco
teorico desenvolvido para a metodologia do Mapa da Exclusdo/Inclusdo Social, para a

utilizagao de dados em setores censitarios.

3.3 — O Método Quantitativo Revisto

Transpor o método quantitativo para a escala dos setores censitarios mantendo, como
referéncia, o arcabougo teorico desenvolvido pelo Mapa de Exclusdo/Inclusdo Social

(Sposati, 1996), coloca como principais objetivos:

60



1. Preservar a representacdo da exclusdo/inclusdo social como uma relagdo no método

quantitativo revisto;

2. Reduzir a dependéncia da amplitude dos dados derivada do processo de
escalonamento, com o objetivo de manter o significado do “0“ enquanto
representante de setores cuja condi¢do aproxima-se da linha de inclusdo, para os

indices que possuem um PRI definido;

3. Identificar, com o maximo de acerto possivel, os setores em transi¢do entre a
exclusdo e a inclusdo social (ao redor do “0”) para os indices que ndo possuem um

PRI definido;

4. Garantir a integridade do sinal positivo ou negativo apds a transposicdo das

porcentagens para a as escalas de representacgao;

5. Ampliar a leitura dos resultados inserindo o mapa de desvios padrdes — descrito ao
longo deste capitulo - fornecendo novas informagdes e formas de interpretacdo

complementares.

Para reduzir a dependéncia dos resultados da amplitude dos dados, o método
quantitativo revisto calcula as escalas de representagdo sem utilizar transformacodes
lineares. Utiliza um modelo que leva em consideragdo a distribuicdo percentual dos
dados entre os setores censitarios, buscando evitar a “flutua¢ao” do “0” e garantir a
integridade do sinal positivo ou negativo por setor. Este procedimento preserva o
significado dos “0”, tanto para os indices que possuem um PRI definido, como para os

que ndo o possuem.

Devido ao aumento da sensibilidade a variabilidade dos dados na escala dos setores,
torna-se fundamental, neste procedimento, detectar a presenca de outliers, bem como
eliminar redundancias desconsiderando indices somados mais de uma vez nos indices
compostos originais. Este procedimento resulta em um melhor equilibrio na soma de

escalas positivas e negativas.
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Considerar, diretamente, o universo percentual no computo dos indices, em detrimento
dos escalonamentos, permite considerar a distribuicao particular de cada variavel por
setor. Mantendo como referéncia o PRI, relativo a cada indice, pode-se medir a
incidéncia das porcentagens acima e abaixo do limiar de exclusdo/inclusdo social. A
diferenga entre estas areas aponta se a incidéncia dos dados predomina acima ou abaixo
do limiar referencial de inclusdo social. A Figura 3.4 apresenta exemplos da incidéncia

percentual da exclusdo/inclusdo social para alguns setores censitarios.

INCIDENCIA DE DADOS ACIMA E ABAIXO DO PRI
Setor 288 / ARend = -1,00 Setor 83 / ARend =+1,00

100% 100%

0% 0%

Exclus@o 0 Inclus@o ‘ Exclus@o ‘ 0 Inclusd@o

Setor 256 / ARend = 0,00 Setor 327 / ARend =-0,41

Diferenca

Diferenga

66%

36% 36%

50%

16%

Exclusdo 0 Inclusgo v ‘ 0 ‘ Exclusdo 0 Inclusgo ExclusGo

FIGURA 3.4 — Exemplos de distribui¢cdes e incidéncia de dados acima e abaixo do
PRI

A alta incidéncia (100%) dos percentuais abaixo ou acima do PRI resulta em indices

extremos de ARend, -1,00 para o setor 288 e +1,00 para o setor 83. O setor 256

apresenta um equilibrio entre os percentuais abaixo e acima do PRI resultando em um

indice 0,00 de ARend. O setor 327, com predominio percentual de 50% abaixo do

padrdo, apresenta um indice de ARend negativo —0,41. O predominio dos percentuais

acima ou abaixo do PRI indica quao negativo ou positivo serd o indice analisado.
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Desta forma, a transposi¢do’ das porcentagens para as escalas utilizadas pelo método
(de -1 a +1) ¢ realizada através da soma das porcentagens dos indices que integram o

respectivo indice composto. Este procedimento consta das seguintes etapas:

1. Soma de todas as porcentagens positivas, acima do PRI, e de todas as porcentagens

negativas, abaixo do PRI.

2. Diferenca entre a incidéncia percentual acima e abaixo do PRI. A partir desta

diferenca identifica-se os valores maximo e minimo.

3. Divisdo das incidéncias positivas pelo valor maximo e das incidéncias negativas

pelo valor minimo em modulo.

Este procedimento forga os extremos, na medida em que os valores maximo € minimo
quando divididos por eles mesmos serdo respectivamente +1 e —1. O “0” absoluto
existira apenas quando a diferenca for 0. Este procedimento garante também a
integridade do sinal dos dados nao transformando dados positivos em negativos e vice-
versa. A Figura 3.5 apresenta um exemplo da transposicao dos dados percentuais para a

escala de -1 a +1 segundo o método revisto para o indice de Autonomia de Renda.

Seto 91(Soma_% -| Soma_%+ | Diferenca(d) [ ARendR(i)
288 | 100,000 0,000 -100,000 || -1,000
296 95,604 0,000 -95,604 ‘} -0,956 > Valores Negativos /
046 94,873 1,282 -93,591 ‘ -0,936 [Valor Minimo]
319 91,110 0,444 -90,666 |/ -0,907
256 36,011 36,011 0,000 \ 0,000
078 43,405 43,885 0,480 0,005 e
223 | 40,000 | 41,154 1,154 tgl,mz 1y Valores Pos\;rg/lgf I/\/Idximo
155 1,020 95,918 94,898 0,954
083 0,000 99,454 99,454 { 1,000
[Minimo] 100,000
Maximo 99,454

FIGURA 3.5 — Método revisto para a transposi¢do de dados percentuais para a escala
de representacdo da exclusdo/inclusio social.

Entretanto, estas propostas, aplicadas aos dados, ainda sdo insuficientes para manter o
significado do “0” ao longo da estrutura dos indices compostos. O “0” no indices

revistos indica que hd um equilibrio entre a incidéncia percentual positiva e negativa

> Para os indices calculados pelo método revisto (R) sera utilizado o simbolo (%) para indicar quando
estdo sendo utilizados percentuais, o simbolo (%d) para indicar a diferenga entre os percentuais totais
positivos e negativos a serem transpostos para as escalas de representacdo e o simbolo (i) para indicar
os indices revistos ja nas escalas geradas por este método.
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dos dados tornando o indice “0” nestes setores. Entretanto, o fato do indice ser “0” nido

contém informag¢ao sobre como os valores estao distribuidos ao redor do PRI.

Os dados podem estar distribuidos de maneira desigual em relagdo ao PRI. O desvio
padrdo, indica a forma da distribuicdo, ou seja, como os dados estdo distribuidos em
relacdo a linha de referéncia de inclusdo. Um pequeno desvio padrio indica baixos
desvios em relacdo a média, altos desvios padroes indicam que os dados tendem a se
concentrar distantes da média e desvios medianos indicam que os dados estdo
distribuidos mais equilibradamente. A Figura 3.6 apresenta exemplos de setores com
altos, baixos e médios desvios padrdes relativos ao indice de autonomia de renda

revisto.

PERCENTUAIS E RESPECTIVOS DESVIOS PADROES:

(1) Setor 288 / ARendR = -1,00

(2) Setor 83 / ARendR =+1,00

Desvio PadrGo = 20,845

Desvio Padrdo = 16,03

0%

100% 0%

55,00

000 000 000 000

0%

0% 100%

39,89

32,78

15,00

10,92

000 000 000 000

PRI ‘ 510 ‘10715‘15720‘ >20 ‘

‘ 0 ‘cté]‘ 12 ‘ 23 ‘PRI 510 |10 15|15 20| >20

Faixas de Saldrio

Faixas de Saldrio

(3) Setor 195/ ARendR = -0,016

(4) Setor 318/ ARendR =-0,200

Desvio PadrGo = 17,426

Desvio Padrdo = 4,629

3,77%
48,92% 47,31%

34,94

1,63

PRI | 510 [10.15]15.20 | >20

80%

20% 0%

10,00 10,00

0,00 0,00

000 000 000 000

12 ] 23

[ 0 a1

PRI ‘ 510 \10?15\15720‘ >20 \

Faixas de Saldrio

Faixas de Saldrio

FIGURA 3.6 — Exemplos de desvios padrdes obtidos para o indice Autonomia de Renda
Revisto.

Constata-se que a concentracao de dados em faixas especificas de salério, distantes em

relacdo ao PRI, caracteriza altos desvios padrdes, como nos exemplos 1, 2 e 3. Pequenos
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desvios indicam que os dados estdo concentrados ao redor e no PRI, como no exemplo
4. Desvios medianos indicam uma distribuicao dos dados mais igualitaria ao longo de
todas as faixas de salario com reduzidos percentuais no PRI. Os dois ltimos exemplos
(3 e 4) sdo evidéncias de que o “0” pode indicar situacdes diferentes para os indices, que
precisam ser diagnosticadas e avaliadas. Desta forma, o desvio padrao pode auxiliar a
obtencdo de uma leitura complementar relacionada ao significado dos “0” como PRI.
Os exemplos acima evidenciam que o “0” mais proximo do significado do PRI
apresenta baixo desvio padrao (exemplo 4), indicando a maior concentragao de dados ao

redor € no PRI.

O desvio padrao considera as porcentagens de todos os indices integrantes de um indice
composto, considerando o sinal positivo ou negativo que caracteriza sua incidéncia
percentual acima ou abaixo do PRI. O célculo® consiste da raiz quadrada do somatorio
de todos os indices simples (X;) — em porcentagem - menos a média geral entre os
indices por setor (i) ao quadrado, dividido pelo total de indices integrantes de um indice
composto (n). A Tabela 3.6 apresenta o calculo do desvio padrao para o indice de

distribui¢ao de renda.

TABELA 3.6 — Exemplo do Calculo do Desvio Padrdo para o Indice de Distribuicio

deRenda.
Set/91[SRend| atel | 1.2 | 2.3 | 510 |10_15] 1520 | >20 n x =N (X1-p +... +X8 - p)* I q DPad
x1)% | (X2)% | (X3)% | (X&)% | (X5)% | (X6)% | (X7)% | (X8)% ARend

318 | 0,000 [ 0,000 [-10,000(-10,000| 0,000 | 0,000 [ 0,000 | 0,000 | -2.500 | x =\(X1 (- 2,5)+..+X8 -(-2.5)2 /8 | 4629

085 | -2,335 | -3,502 | -5,058 | -5,837 | 19,066 [14,008| 9,339 | 13,230 | 4,864 | X =\(X1- 4,86+ +X8-486)2/8 | 10,072

002 | 0,000 | -8,911 |-11,881(-14,851| 18,317 | 7,426 | 0,495 | 2475 | 0,866 | x =\(X1 - (-0,86)+...+X8 -(-0,86))2 /8 | 10,903

007 |-7,207 | -9,009 | -9,910 [-13,514 | 19,820 | 4,505 | 5,405 | 5405 | -0,563 | x =\/(X1 - (-0,56)+...+X8 -(-0,56)% /8 | 11,231

256 | -5817 | 4,155 |-11,634|-14,404 | 25485 | 4,432 | 3,601 | 2,493 | 0,000 | X =(X1-0,00+.+X8-0,007/8 | 12434

078 | -4,077 |-15,348|-15,588 | -8,393 | 26,139 [11,990| 3,597 | 2,158 | 0,060 | X =v(X1-0,06+..+X8-0,06)2/8 | 14,193

083 | 0,000 | 0,000 | 0,000 | 0,000 | 10,929 |39,891 | 32,787 | 15,847 | 12,432 | x =v(X1 - 12,43+...+X8 -12,43)?/8 | 16,038

195 | 1,075 |-34,946| -6,989 | -5,914 | 24,194 [ 11,200 | 10,215 | 1,613 | 0,202 | x =y(X1 - (-0,20)+..+X8 -(-0,20))° /8 | 17,426

091 |-0,952 | 0,000 | -0,476 | -1,905 | 6,190 |12,857 | 16,190 | 57,619 | 11,190 | x =v(X1 - 11,19+..+X8 -11,19?/8 | 19,959

288 | -2,500 |-55,000|-32,500 [-10,000| 0,000 | 0,000 | 0,000 | 0,000 | 12,50 | x =V(x1 - (-12,5)+...+X8 -(-12,5)}2 /8 | 20.485

Como a distribui¢do percentual varia de acordo com os indices, cada indice composto
apresentara uma amplitude diferente para o desvio padrao. Conseqiientemente, os
desvios padrdes considerados baixos, médios e altos também serdo respectivos ao indice
em questdo. Por exemplo, para o indice de distribui¢do de renda, que possui uma

variagdo dos desvios padrdes entre 4 ¢ 20, considera-se como baixo desvio padrio,

® Desvio Padrio (o) ;/ T(Xi-pn)/n
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valores entre 4 ¢ 8, como médio desvio padrdo, valores entre 9 ¢ 15 e, como alto desvio

padrao, valores entre 16 e 20.

Para facilitar a leitura do mapa de desvios padrdes utilizou-se, como legenda padrao,
agrupar os desvios padrdes em 6 quantis classificados do maior ao menor desvio padrao
denominados: (1) Muito alto; (2) Alto; (3) Médio alto; (4) Médio baixo; (5) Baixo e; (6)
Muito baixo. A Figura 3.7 apresenta a espacializagao do indice de distribui¢ao de renda

e seu mapa de desvios padrdes com a legenda padrdo adotada.

AUTONOMIA DE RENDA REVISTO DESVIO PADRAO

0 £
() G W
@

Il Muito Alto

| e?dio Alto
Médio Baixo
Baixo
Muito Baixo

()
0)

FIGURA 3.7 - Espacializag¢ao do indice de distribui¢ao de renda e seu mapa de desvios
padrdes com a legenda padrdo adotada.

A escala de cores para o desvio padrao mostra-se funcional, na medida em que permite
distinguir: (a) situagdes em que ha alta exclusao social e alto desvio padrdo, como no
caso 5; (b) situacdes em que ha exclusdo social e baixo desvio padrdao, como no caso 6;
(c) situagdes em que ha alta inclusdo social e alto desvio padrao, como no caso 4 ¢; (d)
situacdes em que os setores localizam-se ao redor do PRI (azul claro e amarelo claro) e
apresentam desvios padrdoes muito alto (casos 1 e 2) e baixo, como no casos 3,
respectivamente. Desta forma, a utilizacdo do mapa de desvios padrdes pode enriquecer
a leitura e interpretagdo dos indices compostos de exclusdo/inclusdo social. Esta forma

de apresentacgdo sera utilizada ao longo dos demais itens.
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A Figura 3.8, contendo os percentuais positivos e negativos das faixas de renda,
exemplifica a funcionalidade da observacao conjunta do indice e do desvio padrao para

a regido Sul da cidade.

DISTRIBUICAO DE RENDA REVISTO DESVIO PADRAO

Il Vuito Alto

Moo Alto
Medio Baixo
Baixo
Muito Baixo

Set [SRend| atel | 1.2 | 2.3 |PRI| 510 [10_15[15_20] >20 | ARend | DPad
91 % % % % % % % % (i)
318 | 0,000 | 0,000 |-10,000|-10,000(80%] 0,000 | 0,000 | 0,000 | 0,000 | -0,200 | 4,629
316 | 0,000 [-10,000]-40,000(-45,000| 5% | 0,000 | 0,000 | 0,000 | 0,000 | -0,950 {19,261

288 | -2,500 |-55,000|-32,500(-10,000( 0% | 0,000 [ 0,000 | 0,000 | 0,000 | -1,000 (20,485

FIGURA 3.8 — Espacializacdo do indice de distribui¢do de renda e seu respectivo
mapa de desvios padroes — Regido Sul.

O setor 318 possui 0 menor desvio padrdo encontrado, possui indice negativo e suas
porcentagens estdo concentradas ao redor e no PRI. Em situacdo oposta encontramos o
setor 288 que possui o maior desvio padrdo encontrado nos dados, indice extremo
negativo —1, 0% de dados no PRI e 55% dos seus dados concentrados na faixa de até 1

SM. O setor 316 compartilha de situacdo semelhante.

As utopias que ndo possuem PRI, sdo resultantes da soma de indices simples e/ou
compostos que possuem ou ndo PRI definidos. Desta forma, o método revisto, ndo tem
como objetivo propagar o significado do “0” como PRI para o universo das utopias.
Reduzir a dependéncia da amplitude dos dados originada pelas transformacdes lineares,
que se agrava apos a soma e reescalonamento de escalonamentos sucessivos, ¢ o
objetivo do método revisto para as utopias e para o indice final de exclusdo/inclusdo
social. Este objetivo ¢ atingido através da soma das porcentagens dos indices

componentes, revelando como resultado a incidéncia geral dos dados, positiva ou
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negativa, por setor. O objetivo do método revisto para os indices simples, compostos,
utopias e indice final de exclusdo/inclusdao social, que ndo possuem PRI definidos, ¢
manter a integridade dos sinais positivos ou negativos por setor e, conseqiientemente,

manter o limiar entre a exclusdo/inclusio social em torno do valor ‘0”.

Portanto, o método revisto, aplicado aos indices componentes de cada utopia apresenta,

como sugestoes de modificacdes iniciais no método quantitativo:

1. Para o célculo final dos indices compostos desconsiderar indices repetidos. Esta
proposta ndo exclui estes indices do método, eles continuam sendo uteis ao
entendimento do fendmeno, entretanto devem ser analisados separadamente e

inseridos no modelo uma Unica vez;

2. Devido a incompatibilidade de se somar indices gerados em unidades de medida
diferentes, optou-se em desconsiderar, momentaneamente, os indices gerados em
taxas preservando apenas os indices gerados em porcentagens. Este procedimento
nao invalida estes indices, apenas deixa em aberto a necessidade de pensar como

inseri-los na soma, de maneira que permanecam compativeis com os demais indices;

3. A deteccdo de outliers para evitar distor¢des na geracdo da escala final de

representacao, tanto no método original quanto no revisto.

4. A substituicdo da soma dos escalonamentos pela soma das porcentagens, reduzindo
a interferéncia causada por indices dotados de diferentes alcances percentuais,

preservando as caracteristicas do indice predominante;

5. A soma das porcentagens, ¢ ndo dos escalonamentos, aliada ao calculo do desvio
padrao amplia as leituras possiveis para o significado do “0” como PRI. Para tal,
seria necessario que todos os indices tivessem um PRI definido. Desta forma, os
indices que ndo possuem um referencial de inclusdo foram, momentaneamente,

desconsiderados no modelo.

Estas propostas foram aplicadas aos indices componentes de cada utopia, e

denominados indices revistos. Os itens seguintes apresentam: (a) as diferengas
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estruturais entre os componentes dos indices de Sao Paulo adaptados a Sdo José dos
Campos; (b) um breve diagnostico das fragilidades dos indices originais nos setores
censitarios e; (c) os resultados e andlises derivados do método original e revisto para as

quatro utopias e para o indice final de exclusdo/inclusdo social.

3.3.1 — Utopia de Autonomia de Renda

O indice de autonomia, originalmente proposto, ¢ constituido por Autonomia de Renda,
Emprego e Populagdo de Rua. S3o José dos Campos, cujo universo de varidveis
restringe-se aos dados do Censo IBGE (1991), considera apenas os dois primeiros
indicadores componentes do indice de Autonomia de Renda. O Quadro 3.1 apresenta a

constitui¢do do indice juntamente com suas escalas de representagao.

QUADRO 3.1 — Composigdo dos Indices e Indicadores de Autonomia Definidos
Originalmente para Sdo Paulo.

CATEGORIA | INDICES | INDICADOR COMPOSTO VARIAVEIS ESCALA
lex Precaria Condigao de |Chefes de Familia abaixo da Linha de Pobreza (Sem Rendimento)| de-1a0
Sobrevivéncia Familiar |Chefes de Familia na Linha de Pobreza (com ganho até 2 SM) de-1a0
lex (-1a0)
lex Chefes com ganho até 1 SM de-1a0
A Autonomia Chefes com ganho de 1 a2 SM de-1a0
U de Renda Chefes com ganho de 2 a 3 SM de-1a0
T (-1 a+1) J lex Distribuicdo de Renda |Chefes com ganho de 3 a 5 SM (Padr&o Basico de Inclus&o) 0
(o] (-1a+1) Chefes com ganho de 5a 10 SM de+1a0
N Chefes com ganho de 10 a 15 de+1a0
o Chefes com ganho de 15 a 20 SM de+1a0
M Chefes com ganho acima de 20 SM de+1a0
| lex Emprego Oferta de Emprego de -1a +1
A
lex Populagdo de Rua |Concentragdo de Indigéncia adulta de-1a0
Concentracéo de Risco Infantil de-1a0

D Variaveis disponiveis para a composigdo do indice de Autonomia de Renda em S&o José dos Campos.

Desta maneira, para Sao José dos Campos, o indice de Autonomia de Renda iguala-se
ao indice de Distribuicdo de Renda. O indice de Autonomia de Renda apresenta, como
fragilidades derivadas do método original, a presenga de indices repetidos que
ocasionam, apds sua soma, uma escala em desequilibrio pendendo para o lado negativo.
Esta constatacdo, exemplificada nos itens anteriores, provoca a classificacdo de setores,
nos quais predominam caracteristicas negativas, como positivos. A Figura 3.9 apresenta

a espacializacdo dos indices de Autonomia de Renda original e revisto. Percebe-se que
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alguns setores, predominantemente, negativos classificados como positivos pelo método

original retornam a sua condi¢ao apo6s a aplicacdo do método revisto.

AUTONOMIA DE RENDA ORIGINAL

AUTONOMIA DE RENDA REVISTO

[1.00~B
[-0.75~-0.50]
[-0.50~-0.25]

w\/'
\\

[-1.00~-0.75]
Il (0.75--050]
I (-050~-0.25]
I -0.25~0.00]

[0.00~0.25]

[0.25~0.50]
I (0.50~0.75]
|

[
[0.75~1.00]

O Setores que retornaram a sua condigdo no meétodo revisto.

FIGURA 3.9 - Espacializagdo dos indices de Autonomia de Renda Original e Revisto.

O calculo e espacializagdo do desvio padrdo para o indice de autonomia de renda,

exemplificado no item 3.3, torna possivel a identificagdo das variagdes inter e intra-

censitarias determinantes no significado final dos indices. O Quadro 3.2 apresenta uma

sintese das combinagdes possiveis entre valores de indices e desvios padroes.

QUADRO 3.2 - Sintese das Combinagdes Possiveis entre Valores de Indices e Desvios
Padrdes para Autonomia de Renda.

AUTONOMIA DE RENDA REVISTO
INDICE |Desvio Padréo INTERPRETACAO

Negativo Alto Alta porcentagem de chefes de familia abaixo e distantes do PRI
concentrados em faixas especificas de renda.

Negativo Médio Alta porcentagem de chefes de familia abaixo do PRI distribuidos
mais igualitariamente entre estas faixas de renda.

Negativo Baixo Maior porcentagem de chefes de familia abaixo e proximos do
PRI,

Zero Altfo H& um equilibrio entre os percentuais positivo € negativo, e o alto
desvio padrdo indica que os dados estdo concentrados em
faixas de renda distantes do PRI.

Zero Médio H& um equilibrio entre os percentuais positivo e negativo, e o des-
vio padréo mediano indica que os dados estéo distribuidos mais
equilibradamente entre as faixas de saldrio.

Zero Baixo Indica que a maior concentragdo dos dados estd ao redor e no
PRI, representando o “0” definido tecricamente.

Positivo Alto Alta porcentagem de chefes de familia acima do PRI concentra-
dos em faixas especificas de renda, distantes do PRI.

Positivo Médio Alta porcentagem de chefes de familia acima do PRI distribuidos
mais igualitariamente entre estas faixas de renda.

Positivo Baixo Maior porcentagem de chefes de familia acima do PRI localiza-
Dos préoximos ao PRI
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Neste quadro, e nos demais, as escalas muito alto e alto estdo agrupadas como alto, as

escalas médio alto ¢ médio baixo como médio e as escalas muito baixo e baixo, como

baixo.

3.3.2 — Utopia de Desenvolvimento Humano

O Indice de Desenvolvimento Humano Original é composto por Desenvolvimento

Educacional, Escolaridade Precéria, Estimulo Educacional, Longevidade, Violéncia e

Risco de Morte. Sao Jos¢ dos Campos possui os quatro primeiros indicadores a partir

dos quais seguirdo as analises. O Quadro 3.3 apresenta a constituicio do Indice

juntamente com suas escalas de representagao.

QUADRO 3.3 — Estrutura dos Indices de Desenvolvimento Humano Definidos
Originalmente para Sdo Paulo.

CATEGORIA | INDICADOR COMPOSTO VARIAVEIS ESCALA
lex lex Escolaridade Chefes de Familia ndo Alfabetizados de-1a0
Precaria Chefes de Familia com Afabet. Precaria (1 a 3 anos de estudo) de-1a0
D (-1a0)
E Chefes ndo Alfabetizados de-1a0
S Chefes com 1 a 3 anos de estudo de-1a0
E lex Desenvolvimento |Chefes com 4 a 7 anos de estudo 0
N Educacional Chefes com 8 a 10 anos de estudo de+1a0
v (-1a+1) Chefes com 11 a 14 anos de estudo de+1a0
(o) Chefes com mais de 15 anos de estudo de+1a0
L
\' lex Estimulo Criangas Alfabetizadas Precocemente (entre 5 e 9 anos de idade) | de 0 a +1
| a Educacao Criangas Alfabetizadas Tardiamente (entre 10 e 14 anos de idade) | de-1a0
M (-1a+1)
E Longevidade Concentracéo da populagao acima de 70 anos de idade de-1a+1
N (-1a+1)
T Mortalidade Infantil de-1a0
o lex Grau de Mortalidade Juvenil de-1a0
Risco de Morte Anos Potenciais de Vida Perdidos de-1a0
H (-1a0)
U Casos de Furto de-1a0
M lex Presencga Casos de Roubo de-1a0
A de Violéncia Casos de Roubo de Veiculos de-1a0
N (-1a0) Casos de Homicidio de-1a0
o

D Variaveis disponiveis para a composicgo do indice de Desenvolvimento Humano em Sao José dos Campos.
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De acordo com os objetivos do método revisto, para o indice de Desenvolvimento
Humano, propde-se: (1) desconsiderar o indice de Escolaridade Precaria, ja contido no
indice de Desenvolvimento Educacional; (2) recalcular o indice de Desenvolvimento
Educacional pelo método revisto; (3) avaliar o indice de Estimulo Educacional original
e revisto, compostos por indices com distribui¢des percentuais discrepantes; (4) avaliar
o indice de Longevidade original e revisto, dotado de outliers e baixos percentuais e; (5)

Analisar o indice de Desenvolvimento Humano original e revisto.

3.3.2.1 — Indice de Desenvolvimento Educacional

A soma dos escalonamentos das faixas de estudo dos chefes de familia ¢ maior acima
do que abaixo do PRI. Conseqiientemente, o reescalonamento a partir da transformagao
linear, utilizado no método original, restringe uma escala que varia entre -2 € +3 a uma
escala entre -1 e +1, classificando setores caracteristicamente positivos como negativos.

A Figura 3.10 ilustra estas alteragdes.

ESCALAS DE REPRESENTACAO: EXEMPLOS DA ALTERACAO DE DADOS:
CF Analfabetos
Setor | Analf(e) | 1_3(e) | 7_10(e) [10_15(e) | >15(e) | Soma(e) | DEduc(e)
1 a 3 anos de estudo 001 | 0,229 |-0,495| 0,447 | 0255 | 0,029 | 0,006 | -0,026
166 | -0,345 |-0,457 | 0,575 | 0,225 | 0,009 | 0,007 | -0,026
7 a 10 anos de estudo 120 | -0,248 |-0,448| 0,456 | 0,232 | 0,020 | 0,012 | -0,023
016 | 0,191 |-0,467 | 0,401 | 0217 | 0,054 | 0,014 | -0,022
10 a 15 anos de estudo [ [ ] 054 | -0,207 |-0,566| 0,431 | 0,323 | 0,033 | 0,015 | -0,022
174 | -0,145 |-0,687 | 0,562 | 0,285 | 0,012 | 0,026 | -0,014
>15 anos de estudo 135 | -0,257 |-0459| 0,524 | 0,208 | 0,016 | 0,032 | -0,011
183 | -0,286 |-0,440| 0,389 | 0,317 | 0,054 | 0,034 | -0,010
soma[2 [ [o |l ] +3] [171] -0.284 |-0,381| 0,471 | 0202 | 0,039 | 0,046 | -0,003
181 | -0,388 |-0,324| 0,483 | 0,246 | 0,030 | 0,048 | -0,002
Des. Educacional -1 Jo] +]

FIGURA 3.10 - Alteragdo resultante do reescalonamento para o indice de
Desenvolvimento Educacional.

Como descrito anteriormente, o indice de DEduc revisto é calculado através da
diferenca entre das porcentagens acima e abaixo do PRI, dividindo-se pelo méximo, as
diferengas positivas, e pelo minimo em modulo as diferengas negativas. A Figura 3.11
apresenta a espacializagdo dos indices de Desenvolvimento Educacional. (DEduc)

Original e Revisto. Percebe-se que alguns setores, predominantemente, positivos
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classificados como negativos pelo método

aplicacdo do método revisto.

original retornaram a sua condi¢do apds a

DESENVOLVIMENTO EDUCACIONAL ORIGINAL

DESENVOLVIMENTO EDUCACIONAL REVISTO

-y

[0.00-6:25]

‘-‘\":/ —7 [025-050]

50~0.75)

. [ |
\I -[0 75-1.00]

1 .oomJ.?s-r\
[:0.75~-0.50]
[-0.50~-0.25]
[-0.25~0,00}-

[70.75~70.50h

[-0.50~-0.25]
[-0.25~0,60)
25]

Do
-~ [0.25~0.50]

=t
\\/ 50~0.75)
\1 0.75~1.00]

O Setores que retomaram a sua condicdo no método revisto.

FIGURA 3.11 - Espacializa¢ao dos indices de Desenvolvimento Educacional Original e

Revisto.

Completando a aplicacao do método revisto, a Figura 3.12 apresenta a espacializagdao do

indice de Des Educ Revisto juntamente com o seu mapa de desvios padrdes.

DES. EDUCACIONAL REVISTO

DESVIO PADRAO

=
Ay
B (1.00--0.75]
—Jree I o Ao
0,25~ j I Atto
— Y i Meédio Ao
T'_\'“'r"/' - 0.25-0.50] | ] Médio Baixo
\ I (0.50~0.75] Baixo
N B 7100 Muito Baixo

- g

FIGURA 3.12 - Espacializagcdo do indice de Autonomia de Renda Revisto com seu

mapa de Desvios Padroes.

O Quadro 3.4 apresenta uma sintese das combinagdes possiveis entre valores de indices

e desvios padrdes para o Desenvolvimento Educacional.




QUADRO 3.4 - Sintese das Combinacdes Possiveis entre Valores de Indices e Desvios

Padroes.
DESENVOLVIMENTO EDUCACIONAL REVISTO
INDICE | D_Padrao INTERPRETACAO
Negativo Alfo Altos percentuais de chefes de familia com anos de estudo abaixo do

PRI concentrados em faixas de estudo especificas, distantes do PRI.

Negativo Médio |Altos percentuais de chefes de familia com anos de estudo abaixo do
PRI distribuidos mais igualitariamente.

Negativo Baixo Maior porcentagem de chefes de familia com anos de estudo abaixo
do PRI concentrada em faixas de estudo especificas, proxima do PRI.

Zero Alto H& um equilibrio entre os percentuais positivo e negativo, e o alto desvio
padrdo indica que os dados estdo concentrados em faixas de estudo
distantes do PRI.

Zero Meédio  |Ha um equilibrio entre os percentuais positivo e negativo, mais equilibra-
damente distribuidas entre as faixas de estudo.

Zero Baixo  |A maior concentragdo dos dados estd ao redor e no PRI, representando
0 0" Padr&o, definido teoricamente (entre 4 e 7 anos estudo).

Positivo Alto Alta porcentagem de chefes de familia com anos de estudo acima do
PRI concentrados em faixas de estudo especificas, distantes do PRI.

Positivo Médio |Alta porcentagem de chefes de familia com anos de estudo acima do
PRI, mais equiliboradamente distribuidos entre as faixas de estudo.

Positivo Baixo Maior porcentagem de chefes de familia com anos de estudo acima do

PRI, diistribuidos préximos ao PRI.

Portanto, quanto maior a concentracdo de dados no PRI, menor o desvio padrdo, mais

proximo do “0” padrao estara o setor.

3.3.2.2 — Indice de Estimulo Educacional

O indice de Estimulo Educacional (EEduc) é composto pelos indices simples de
Alfabetizagdo Precoce (APrec), correspondente ao universo das criangas de 5 a 9 anos
alfabetizadas, e de Alfabetizacdo Tardia (ATard), correspondente ao universo de

criangas de 10 a 14 anos ainda ndo alfabetizadas.

Neste indice, a amplitude ou o alcance do indice de ATard é menor em relagdo a do
indice de APrec, com percentuais variando entre 0 e 24% enquanto a APrec varia entre
0% e 94%. A atribuigdo de escalas de mesma amplitude, porém de sinais opostos para
ambas, de -1 a 0 para a ATard e de 0 a +1 para a APrec, torna implicita estas diferencas.
Como exemplo, um setor dotado de indice de ATard -1, com apenas 24% da populagdo

alfabetizada tardiamente, pode anular o efeito do indice de APrec proximo de +1, com
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76% da populagdo precocemente alfabetizada ocasionando, apds a soma, um indice
composto final que reduz a caracteristica positiva deste setor a um indice proximo de

zero, equiparando a influéncia de um percentual de 24% a 76%.

Embora a amplitude do indice de ATard seja bem menor em relacdo a amplitude do
indice de APrec, a atribui¢do de uma escala de —1 a 0 para a ATard praticamente nao
interfere no indice de EEduc. Isto ocorre porque 92% dos percentuais de ATard estdo
abaixo de 5% apresentando, apds o escalonamento, indices reduzidos variando entre —
0,25 e 0,00, enquanto a APrec apresenta 86% dos dados acima de 45% bem
distribuidos, resultando em indices que variam, predominantemente, entre +0,50 e
+1,00. O resultado desta soma de escalonamentos ¢ a predominancia do indice de APrec

no indice de EEduc. Os mapas espacializados na Figura 3.13 evidenciam estas

afirmagdes.

ALFABETIZACAO PRECOCE ALFABETIZACAO TARDIA ESTIMULO EDUCACIONAL

)

. /
I -1 .00--0.75)
I (0.75--0.50]
» I (050-025]

g [0,00~0.25] At o~ I 0.25~0.00] !
10.25-0.50] : [0.00~0.25]
= I 0s0-0751 . : S I (050079
Il (0.75~1.00] ¥ I (-0.25~0.00] I (0.75-1.00]

FIGURA 3.13 — Espacializagdo dos indices de Alfabetizagdo Tardia e Precoce e
Estimulo Educacional.

Para o indice de EEduc, o método revisto considera como percentuais positivos o indice
de APrec e como negativos o indice de ATard. Embora esta proposta seja mais fiel a
distribuicdo dos dados entre os indices, o percentual de criancas alfabetizadas
precocemente tornou-se uma condi¢do praticamente universalizada na cidade, fato que
mantém o indice de EEduc praticamente positivo. A Figura 3.14 exemplifica o calculo e
evidencia esta discrepancia existente entre os dados, onde apenas um setor apresenta

uma incidéncia predominantemente negativa.
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Cod_1991 ATard% APrec% |Diferenca (d)| EEducR(i) Valores Nego‘rivos /

296 24,074 20,339 -3,735 HAL» [Valor l\/linimo]
316 0,000 0,000 0,000 \ 0,000

318 0,000 0,000 0,000 0,000

317 0,617 10,806 10,188 0,109 -

064 0,000 80,000 80,000 :404359;4» Valores POS\;fgllg? K/Idximo
044 0,000 84,762 84,762 0,910

025 0,000 88,095 88,095 0,946

116 0,000 93,137 93,137 1,000

[Minimo] 3,735
Maximo 93,137

FIGURA 3.14 — Método Revisto para o indice de Estimulo Educacional.

A Figura 3.15 apresenta a espacializacdo do indice de Estimulo Educacional Revisto,
constata-se que, com excecao de alguns outliers, o indice é praticamente positivo para a
cidade como um todo, sendo mais positivo no centro da cidade em relagdo as regioes

periféricas.

ESTIMULO EDUCACIONAL REVISTO

—

-1.00~-0.75]
-0.75~-0.50]
-0.50~-0.25]
-0.25~0.00]
0.00~0.25]
0.25~0.50]
0.50~0.75]
0.75~1.00]

[k
I
|
e

I

I
I
I

FIGURA 3.15 — Indice de Estimulo Educacional Revisto.

Desta forma, o método revisto, resolve o problema da “flutuagdao” do “0”, entretanto, a
predominancia percentual do indice de APrec permanece ao longo dos indices de

Estimulo Educacional e de Desenvolvimento Humano.
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3.3.2.3 — indice de Longevidade

O indice de Longevidade ¢ composto pelo percentual da populagdo acima de 70 anos
por setor escalonado entre —1 e +1 onde, os setores dotados de maior percentual tendem
para o +1 e os setores dotados de menor percentual tendem para o -1. Este indice ndo
possui um PRI definido fato que, aliado ao método de escalonamento, ocasiona a
“flutuagao” do “0”. Concomitantemente, a presenga de 3 setores outliers em Sao José
dos Campos, dotados de altos percentuais de populagdo acima de 70’ anos em relagio
aos demais intensifica os problemas ocasionados pelo escalonamento final. A divisdo
dos dados obtidos pela alta amplitude, resultante da diferenca entre a porcentagem
maxima de 63,30% e minima de 0,00%, resulta em apenas trés indices positivos,
referentes aos trés outliers, o restante dos setores varia negativamente no ranking. Isto
ocorre porque, para os setores restantes, as divisdes apresentam um alto denominador

em relacdo a baixos numeradores.

A Figura 3.16 ilustra a localizagdo destes setores e seus referidos indices para estes
dados, considerando a influéncia dos outliers. Percebe-se que o 0 (setor 004) se desloca
ao extremo em funcdo da alta amplitude dos dados, deixando como negativos todo o

restante dos dados abaixo de seu valor.

Cod_1991 % Longevidade (e)
318 0,000 -1,000
317 0,023 -0,999
313 0,091 -0,997
004 0,184 -0,994
025 7,771 -0,754
008 9,155 -0,711
0008 9,155 -0,711
007 9,627 -0,696
004 43,750 0,382
094 48,544 0,534
027 63,303 1,000

FIGURA 3.16 - Localizacdo dos setores outliers para Longevidade, juntamente com os
indices resultantes do escalonamento.

" A presenca de altos percentuais nestes trés setores mostra-se coerente, a medida que constatou-se a
presenca de asilos em dois setores censitarios, sendo um deles uma regido antiga da cidade com alta
concentragdo de moradores acima de 70 anos de idade.
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As constatagdes acima delinearam sugestdes para a elaboracdo de um indice de

Longevidade Revisto:

1) Gerar as escalas de representagdo a partir do método revisto, considerando as
porcentagens. Como trata-se de um indice simples que ndo possui um PRI
definido, e que remete a uma caracteristica positiva, ou seja, quanto maior o
percentual de pessoas acima de 70 anos maior o DHum, escalona-lo entre 0 e +1
seria uma solucdo, por hora, interessante. Este procedimento fixa o “0” no

extremo positivo eliminando o problema da falta de um PRI fazendo com que o

“0” ndo flutue aleatoriamente.

2) Reduzir a influéncia dos trés setores outliers considerando-os, previamente,
como +1,00 desconsiderando-os na transposi¢do para a escala de representagao.

Este procedimento equilibra um pouco mais os indices gerados para estes dados.

A Figura 3.17 apresenta a espacializagdo dos indices de Longevidade Original e

Revisto.

LONGEVIDADE ORIGINAL LONGEVIDADE REVISTO

Il (1.00--0.75)

Il 0.75--050]

I [0.50--0.25)
[10.25~0.00]
[0.00~0.25]
[0.25-0.50]

[0.50~0.75]
I

b

[0,00~0.25]
0.25~0.50]
0.50~0.75]
(

B 0.75-1.00]

0.75~1.00] R,

Setores outliers para o indice de Longevidade em
S&o José dos Campos (IBGE — 1991).

FIGURA 3.17 - Espacializagio do Indice de Longevidade Original e Revisto.

Pode-se observar que o indice original ¢ praticamente negativo, possuindo apenas 0s

trés setores outliers positivos, enquanto que o revisto dissipa um pouco este efeito,
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distribuindo melhor os valores dos indices entre os setores, considerando a Longevidade

como um indicador positivo de Desenvolvimento Humano.

O escalonamento do indice de Longevidade Original, influencia no indice final de
DHum. Isto ocorre porque, devido a presenca de outliers, o escalonamento atribui
indices muito negativos (variando entre —0,75 ¢ —1,00) a setores dotados de baixos

percentuais (variando entre 0 e 9%).

Complementarmente, considerar que apenas setores dotados de alta concentragdo de
populacdo acima de 70 anos s3o indicadores de alto desenvolvimento humano, nao
expressa uma verdade absoluta para o caso de Sdo José dos Campos, uma cidade
industrial que possui um grande contingente de pessoas vindas de outras cidades para
exercer fungdes diversificadas. Ha setores caracteristicamente jovens, onde a populagao
tem um bom nivel educacional, as criangas sdo alfabetizadas precocemente, entretanto,
a longevidade ¢ baixa. O indice de Longevidade se torna muito negativo para estes
setores, exercendo grande influéncia na soma e reescalonamento final, praticamente

anulando a informacao dos outros indices.

Um exemplo significativo desta afirmacdo esta presente nos setores censitarios 26 e 27.
Nestes setores, os indices de Desenvolvimento Educacional, Escolaridade Precaria e
Estimulo Educacional sdo semelhantes, entretanto, o indice de Longevidade assume
valor —1,00 no setor 26 ¢ +1,00 no setor 27, resultando em indices de Des. Humano
muito diferentes, +0,327 no setor 26 e +1,00 no setor 27. Esta comparacdo evidencia
que, ndo necessariamente um setor constituido por pessoas mais velhas possui um Des.
Humano melhor do que um setor dotado de caracteristicas semelhantes mas formado
por populacdo jovem. A Tabela 3.7 apresenta os dados referentes aos dois setores

comentados.

TABELA 3.7 — Interferéncia da Longevidade no Indice de Desenvolvimento Humano

Original.
Set | Eprec | Eprec | Deduc | Deduc | Deduc | EEduc | EEduc | EEduc | Long | Long | DHum
% - (e) % * % - (e) % + % - (e) % (e) (e)

026| 7% |-0,121| 60% 8% 0,625 70% 0% 0,810 | 0% |-1,000] 0,327
027 | 2% [-0,033( 70% 16% 0,782 78% 0% 0,728 | 63% | 1,000 | 1,000
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O método original exerce maior influéncia no indice final porque trabalha com a soma
dos escalonamentos, atribuindo a porcentagens pequenas a mesma escala atribuida a
variaveis dotadas de altas porcentagens. Desta forma, indices dotados de baixas
porcentagens tornam-se equivalentes a indices dotados de altas porcentagens em funcao
da atribui¢ao da mesma escala (—1,00 a +1,00) a ambos. Considerar a diferenga entre as
porcentagens, reduz a influéncia do indice de Longevidade no indice final de
Desenvolvimento Humano, devido as baixas porcentagens por setor que deixam de ser

superestimadas pelo escalonamento.

3.3.2.4 — indice Composto de Desenvolvimento Humano

A soma dos indices componentes do Desenvolvimento Humano (DHum), para Sao José
dos Campos, resulta uma escala em desequilibrio de dados positivos e negativos
variando entre —3,951 a +2,476. O escalonamento resultante desta soma de indices,
pendendo para o lado negativo, transforma setores negativos em positivos no indice
final. A Figura 3.18 contém a escala intermedidria, final e exemplos de alteracdo de

dados apds o escalonamento.

ESCALAS DE REPRESENTACAQ: EXEMPLOS DA ALTERACAO DE DADOS:

Esc. Precaria Setor|EPrec(e)| DEduc(e) [EEduc(e)|Long(e)|Soma(e)| DHum(e)

001 | -0,409 -0,026 0,631 -0,933 | -0,738 | +0,000
130 | -0,379 0,139 0,474 | -0,961 | -0,728 | +0,003
163 | -0,348 0,15 0,442 | -0,963 | -0,719 | +0,006
093 | -0,346 0,155 0,409 | -0,931 | -0,713 | +0,007
081 [ -0,345 0,159 0,428 | -0918 | -0,675 | +0,019

Des. Educacional

ll
- -

Est. Educacional

Longevidade -1 o] +1] 023 | -0,396 | 0,159 0,496 | -0,933 | -0,674 | +0,020
-3,951 — +2,476 276 | -0,331 | 0,109 | 0518 | -0,968 | -0,671 | +0,021

soma4 [ | ool [ T[=3]| [176] 0203 | 0,146 0,408 | -0,927 | -0,666 | +0,022

' ! 050 | -0,353 | 0,151 0469 | -0,922 | -0,656 | +0,025

Des. Humano -1 Jo] +] 123 | -0,375 0,123 0,54 | -0,941 | -0,653 | +0,026

FIGURA 3.18 — Efeitos do escalonamento para o indice de Desenvolvimento Humano.

Neste resultado, o “0” ndo possui mais um significado concreto, ¢ o resultado de um
ordenamento matematico, tornando-se uma coincidéncia matematica onde o
reescalonamento da soma dos escalonamentos resulta em 0. O método revisto, para as
utopias, ndo se direciona a manuten¢do do PRI, porque eles ndo existem para o universo

das utopias, se direciona a minimizar a “flutuacao” do valor de referéncia (“0”)
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considerando, diretamente, as porcentagens. Este procedimento manterd a integridade
dos sinais positivos ou negativos por setor e, conseqiientemente, localizara melhor os

setores em transicao entre a exclusao e a inclusao social.

O método revisto para o indice de Desenvolvimento Humano desconsidera o indice de
Escolaridade Precaria e considera em seu computo os indices de Desenvolvimento
Educacional Revisto, Estimulo Educacional Revisto e Longevidade Revisto. A Figura
3.19 apresenta espacializacdo dos indices de Desenvolvimento Humano Original e

Revisto.

DES. HUMANO ORIGINAL DES. HUMANO REVISTO

T

v

\ {

Ml (1 .00-075 = 1 1 .
B (0.75--0.50] }4.,-. B [-0.75~-0.50]
I (0.50—-025] 5 = [-0.50~-0.25]
I (-0.25~0.00] 5 it
o~ (0.00~0.25)
0.25~0.50)
\I B (0.50-0.75]

_ . [ 10.75-1.00]

FIGURA 3.19 — Espacializagdo dos indices de Desenvolvimento Humano Original e
Revisto.

O indice Original apresenta mais setores classificados como negativos em relacdo ao
Revisto. Este resultado reflete a soma do indice de EPrec (negativo), j& contido no
indice de DEduc, e a soma do escalonamento do indice de Longevidade,
predominantemente negativo, devido a presenca dos outliers. Em contrapartida, o indice
Revisto classifica mais positivamente os setores por dois motivos: (1) o método revisto
consegue eliminar a interferéncia negativa do indice de Longevidade somando suas
porcentagens (que sdo baixas) e considerando-as positivas; (2) entretanto, o método
revisto ndo consegue reduzir a influéncia do indice de APrec, porque as porcentagens

deste indice sdo de fato maiores em relagdo as porcentagens do indice de ATard.

O calculo do DHum Revisto desconsiderando, primeiro a Longevidade e depois o

Estimulo Educacional, em comparagdo com DHum Revisto contendo ambos, ¢ uma
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constatagdo destas afirmagdes. A Figura 3.20 apresenta a espacializacdo destes

experimentos juntamente com o indice de DEduc.
DHUM REVISTO SEM LONGEVIDADE

DHUM REVISTO

Il (1.00-075
I (-0.75--0.50]
B (-0.50~-0.25]

Ml (-1.00--0.75)

Il (075050
I (0.50--0.25]
0951 [ (-0.25~0.00]
= {00.0205@0.205?] =) [0.00~0.25]
250, = 0.25~0.50]
\L — [0.75~1.00] \q[ .75~1.00]
DESENVOLV. EDUCACIONAL

DHUM REVISTO SEM EEDUC

Ml (1 .00-075
I 075-050] .
I (0.50~-0.25]

1 00-075
B (-0.75--050]

I (050--0.25]

I (0.25~0.00 | I (-0.25~0.00]
[0.00~0.25] [0.00~0.25]
[0.25~0.50] = [0.25~0.50]

N I [050~0.75] \< I (0.50~0.75]

l- [0.75~1.00] 1- [0.75~1.00]

FIGURA 3.20 — Espacializacio dos indices de DHum completo, sem a
Longevidade, sem o Estimulo Educacional e do indice de

Desenvolvimento Educacional.

Constata-se que a retirada do indice de Longevidade, no método revisto, ndo causa
alteracdo no indice de DHum completo, comprovando que esta variavel exerce reduzida
influéncia devido aos seus pequenos percentuais por setor censitario. Em contrapartida,
a retirada do indice de Estimulo Educacional provoca altera¢des significativas em
relagdo ao DHum completo, comprovando a influéncia dos altos percentuais positivos
da APrec. Interessante notar que a retirada do indice de Estimulo Educacional resulta
em um mapa de DHum semelhante ao mapa gerado para o Desenvolvimento

Educacional, mostrando que este indice predomina em relagdo ao indice de

Longevidade, mas ndo em relagdo a APrec.
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Ainda relacionado a estas constatagdes, deve-se notar que este indice de DHum
considera em uma Unica soma, variaveis computadas em relacdo a universos muito
diferentes. O Desenvolvimento Educacional, computado em relagdo ao universo de
Chefes de Familia, a Longevidade em relagdo a populagdo total e o Estimulo
Educacional em relagdo a dois universos de faixas etarias diferentes, o primeiro
referindo-se as criangas de 5 a 9 anos e o segundo a criangas de 10 a 14 anos. Isto pode
sugerir, também, que a soma de universos muito diferentes pode tornar-se incompativel,

desequilibrando indices compostos.

Complementando o método revisto, a Figura 3.21 apresenta o indice de DHum com seu
mapa de Desvios Padrdes. O calculo dos desvios padrdes para o DHum considera os

percentuais positivos e negativos totais de cada um dos indices que o compde.

DES. HUMANO REVISTO DESVIO PADRAO
V4
B (-1.00-075)
= Dyao I Muito Alto
[-0.25~0.00] | ﬁ/llf'od' Al
[0.00~0.25] a [ ] g !o 9
/" 0.25~0.50] Medio Baixo
.. [0.50~0.75] Baixo
| - [0.75~1.00] Muito Baixo

FIGURA 3.21 — Espacializacdo dos indice de Desenvolvimento Humano revisto e seu
respectivo mapa de Desvios Padroes.

Como para as utopias ndo had PRI definido, o mapa de desvios padrdes evidencia: (a)
altos desvios padroes, que indicam situagdes extremas, setores nos quais os percentuais
pendem para o lado negativo ou positivo; (b) desvios padrdes medianos, que indicam
um certo equilibrio entre os percentuais positivos e negativos que, entretanto, se
concentram em indice(s) especifico(s) e; (3) baixos desvios padrdes, que indicam um
equilibrio entre os percentuais positivos € negativos distribuidos mais igualitariamente

entre os diferentes indices. A Tabela 3.8 apresenta alguns exemplos.
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TABELA

Desenvolvimento Humano.

3.3.3 — Utopia de Qualidade de Vida

3.8 — Exemplos da Funcionalidade do Desvio Padrio para o Indice de

Set | DEduc | 10_14 | Soma | DEduc | 5_9 Long | Soma | Diferengca | DHumR | DPad

M | %- | %- | %- | %+ | %+ | %+ | %+ (d) (i)

296 | 65,934 | 24,074 | 90,008 | 7,692 (20339 0,229 | 28267 | -61,747 | 1,000 [36675 '

22 | 62,963 | 12,500 | 75,463 | 8,148 [33,333| 1,637 | 43,118 | -32,345 | -0,524 | 36,366 | - AltOs Desvios

324 | 51.628 | 3.333 | 54961 | 12,558 |46.632| 0787 | 50078 | 5016 | 0028 |35202] Desyl .
313 | 28,575 | 0,617 | 29,193 | 11,586 |22,202| 0,091 | 33969 | 4777 | 0,027 | 18,979 esvio Mediano
318 | 0,000 | 0,000 | 0,000 | 10,000 | 0,000 | 0,000 | 10,000 | 10,000 | 0,056 | 4,472 | # Baixo Desvio
83 | 0,000 | 0,000 | 0,000 | 99,454 |72,222| 0,799 |172,475| 172475 | 0,966 |47.849 ||\ oo

25 | 2414 | 0,000 | 2,414 | 85,172 |88,005| 7,771 |181,039] 178625 | 1,000 | 46,637 ||

O Indice de Qualidade de Vida para Sio José dos Campos, da mesma forma que os

demais, possui o quadro de variaveis incompleto em relacdo ao indice Original (Quadro

3.5). O Censo IBGE possui varidveis referentes apenas aos indices de Qualidade

Ambiental, Conforto Domiciliar, Habitagdo Precéria e Propriedade Domiciliar sendo

que, o indice de Habitacdo Precaria possui como restricdo interna a sua composi¢ao a

auséncia de dados sobre favelas e corticos, ndo coletados pelo Censo (1991), para Sao

José¢ dos Campos. Paralelamente, a auséncia dos indices de Presenca e Déficit de

Servigos Sociais, Uso do Tempo Util em Transportes Coletivos e Atragdo de

Investimentos Publicos torna as analises restritas apenas aos indices computados.

QUADRO 3.5 - Composi¢io dos Indices de Qualidade de Vida Definidos

Originalmente para Sdo Paulo.

CATEG. |iNDIC.COMP. INDICADOR VARIAVEIS COMPOSISI\O ESCALA
Q lex Qualidade lexi Precario Abastecimento de Agua de-1a0
U Ambiental lexi Precaria Instalacdo Sanitaria de-1a0
A (-1a0) lexi Precario Tratamento do Lixo de-1a0

lexi Densidade Habitacional Total Moradores / Domicilio de-1a+1

L lex Conforto lexi Condigbes de Privacidade Dormitérios / Domicilios de-1a+1

| Domiciliar Pessoas / Dormitérios /Dom. | de -1 a +1

D lex (-1a+1) lexi Conforto Sanitario Banheiros / Domicilio de-1a+1

Pessoas / Banheiros /Dom. de -1a +1

A Qualidade lex Habitagao Presenca de Favelas Favelas / Total Domic. de-1a0

D Precaria Pop. Favelas / Pop.Total de-1a0

E Domiciliar (-1a+1) Presenca de Corticos Corticos / Total Domic. de-1a0

Pop. Corticos / Pop.Total de-1a0

Presenca de Moradias Improvisadas D.Improvisados / Total Domic. | de-1a0

D \pop. D.Improv. / Pop.Total de-1a0

E lex Propriedade | Total Domicilios ndo Préprios / Total de Domic. de-1a+1

Domiciliar (-1 a +1)

lex Presenca / Potencial de Acesso a Saude Basica de -1a+1

Vv Déficit de Potencial de Acesso a Creche de-1a+1

| Servigos Sociais [Potencial de Acesso a Educag&o Infantil de-1a+1

(-1a+1) Potencial de Acesso ao Primeiro Grau de-1a+1

D lex Uso do Tempo Médio em Minutos Gasto em Viagens de-1a+1
A Tempo Util nos Transportes Coletivos

(-1a+1) lex Atragao de Taxas de Langamentos de Prédios deOa+1

Invest. Publicos  |Residenciais

D Variaveis disponiveis para a composigao do indice de Qualidade de Vida em Sao José dos Campos.
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O método revisto sera apresentado apdés uma breve explanacdo sobre os indices
originais componentes do indice de Qualidade de Vida: Qualidade Ambiental, Conforto

Domiciliar e Qualidade Domiciliar.

3.3.3.1 — Indice de Qualidade Ambiental

O indice de Qualidade Ambiental, composto pelos indices de Precario Abastecimento
de Agua, Precaria Instalagdo Sanitéria e Precario Tratamento de Lixo ndo possui um
PRI definido. Sua escala de representagdo, de —1 a 0, indica uma variagdo entre as
maiores porcentagens de instalagdes precarias (—1) e as menores porcentagens (0),

exemplificada na Tabela 3.9.

TABELA 3.9 — indice de Qualidade Ambiental e seus Respectivos Componentes.

Setores |AAPrec(e)| ISPrec(e) PTLixo(e) | Soma% | QAmb (e)
288 -0,575 -0,925 -1,000 212,500 -1,000
007 -1,000 -0,998 -0,158 209,633 -0,987
160 0,000 -0,001 0,000 0,150 -0,001
002 0,000 0,000 0,000 0,000 0,000

Em Sao José¢ dos Campos, o indice de Qualidade Ambiental tende a se tornar pouco
representativo, ou seja, geograficamente inexpressivo, devido a universalizacdo dos
Servigos Publicos de abastecimento de Agua, Esgoto e tratamento do Lixo, condigdo
que tende a se expandir nos proximos anos (PEMAS, 2000) como evidencia a Tabela

3.10.

TABELA 3.10 - Provisdo de Infra-Estrutura e Equipamentos Comunitarios nas Areas
Urbana e de Expansao Urbana.

Domicilios atendidos com Abastecimento de Agua: 95%

Domicilios afendidos com coleta de Esgoto e Residuos Solidos: 87%

Domicflios atendidos com Eletricidade 96,75%
Propor¢do do Esgoto Tratado: 45%

Coleta regular de Residuos Solidos: 100% - inclusive drea rural

A Figura 3.22 mostra os respectivos mapas dos indices individuais ¢ do indice
composto segundo o método original. O mapa referente a Qualidade Ambiental se
assemelha mais ao mapa de Precdarias Instalagdes Sanitdrias. Esta informag¢do mostra

coeréncia com a Tabela 3.10 que evidencia esta variavel como a mais debilitada na
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cidade sendo, provavelmente, a que mais contribui para a diferenciacdo da qualidade

ambiental entre os setores da cidade.

PRECARIO ABASTECIMENTO DE AGUA | PRECARIO ABASTECIMENTO DE ESGOTO

~ I 100075 L

Il 1 .00-0.75
I (0.75--0.50, Il (-0.75--0.50)
I 10.50--0.25] \< I (-0.50—0.25]

) [ (-0.25~0.00] [ (-0.25~0.00]

PRECARIO TRATAMENTO DE LIXO QUALIDADE AMBIENTAL

-[100 075 |

T I (-1 .00-0.75]

[-0.75~-0.50] Il (0.75--050]

‘< -[050 -0.25) ‘< I (-0.50~-0.25)
I -0.25~0.00]

-[025 ~0.00]

Pt

FIGURA 3.22 — Espacializagdo dos indices de Precario Abastecimento de Agua e
Esgoto, Precério Tratamento de Lixo e Qualidade Ambiental.

A aplicagdo do método revisto, para estes indices ndo apresentou diferengas
significativas, entretanto, se houverem outliers ou distribuicdes percentuais

discrepantes entre os dados, 0 método revisto adequa-se melhor.

3.3.3.2 — Indice de Conforto Domiciliar

O indice de Conforto Domiciliar ¢ composto pelos indices de Densidade Habitacional,
Condigdes de Privacidade e Conforto Sanitario, calculados em taxa. A soma de indices

calculados em taxas com indices calculados em porcentagens, para compor o indice de
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Exclusdo/Inclusdo Social, somente ¢ possivel de forma indireta, a partir da
transformac¢ao dos dados em escalas adimensionais a serem somadas ¢ reescalonadas
(item 3.2). Este procedimento, ja discutido, carrega a inconsisténcia do método de

escalonamento.

O indice de Densidade Habitacional ¢ uma taxa composta pela divisdo do nimero total
de moradores pelo nimero total de domicilios por setor censitario. Este indice ¢
escalonado entre —1 e +1, de acordo com o método original, e ndo possui um PRI
definido. Desta forma, o “0” continua dependente da amplitude dos dados. Os valores
extremos —1 e +1 indicam, respectivamente, uma maior € uma menor taxa de habitantes

por domicilio por setor censitario.

O Indice de Condigdes de Privacidade é composto pela soma e reescalonamento do
nimero Médio de Dormitorios por Domicilio e do nimero médio de Pessoas por
Dormitorio por Domicilio escalonados entre —1 e +1. A Tabela 3.11 apresenta alguns

exemplos.

TABELA 3.11 — indice de Condicdes de Privacidade e Seus Respectivos Componentes.

Setor | Dorm_Dom | Dorm _P_Dom | NM_P_Dom | NM_Dorm_Dom | Taxa | Dorm _P_Dom | Soma | CPriv
(e) (e) (e) (e)

046 1 -1,000 5 1 0,200 -1,000 -2,000 | -1,000

008 1 -1,000 2 1 0,500 0,286 -0,714 | -0,357

319 2 1,000 6 2 0,333 -0,429 0,571 | 0,286

216 2 1,000 3 2 0,667 1,000 2,000 | 1,000

Com relagdo ao escalonamento do nimero médio de dormitdrios por domicilio pdde-se
observar que: O setor 08 possui apenas um dormitorio, enquanto o 319 possui 2, o
primeiro ¢ classificado como —1 e o segundo como +1. Entretanto, o setor 08 possui um
numero de pessoas/dormitdrio menor em relacdo ao setor 319, evidenciando que este
setor deveria ser mais positivo. Isto sugere que apenas a utilizagdo do nimero médio de

pessoas por dormitoério por domicilio seja suficiente para o computo deste indice.

Para o Indice de Conforto Sanitario ocorre 0 mesmo fato, os numeros sdo agregados
pela média por setor e utilizados da mesma forma que no indice anterior. As variaveis a
serem utilizadas sdo o nimero médio de Banheiros por Domicilio e o0 nimero médio de

Pessoas por Banheiro por Domicilio por setor. Talvez, seja interessante discutir a
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importancia deste indicador para o indice, tendo como referéncia a afirmacao de que a

existéncia de domicilios dotados de numeros elevados de banheiros/moradores nao

necessariamente significa um ganho social.

O Indice Composto de Conforto Domiciliar terd como —1 os setores que possuem o0s
maiores somatorios negativos dos indices discutidos acima e como +1 os setores que

possuem 0s maiores somatorios positivos. A Figura 3.23 apresenta a espacializagdo

destes indices.

DENSIDADE HABITACIONAL CONDICOES DE PRIVACIDADE

[ ] [—[l).OD»rO.75]
=
om-025 — e
e i
CONFORTO SANITARIO CONFORTO DOMICILIAR

Il 1 .00-0.75)
I (-0.75--0.50]

Il (1 .00-075

Il -0.75--050]

I (-050~-0.25) I (-0.50~-0.25)

I (-0.25~0.00] I (-0.25-0.00]
[0.00~0.25] [0.00~0.25]
[0.25~0.50] [0.25~0.50]

I (0.50~0.75] I (0.50-0.75)

I 0.75~1.00] I 0.75~1.00]

FIGURA 3.23 — Espacializacdo dos indices de Densidade Habitacional, Condigdes
de Privacidade, Conforto Sanitario e Conforto Domiciliar.
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3.3.3.3 - indice de Qualidade Domiciliar

O indice de Qualidade Domiciliar ¢ o ultimo indice componente da utopia de Qualidade
de Vida. Este indice ¢ composto pelos indices de Qualidade Ambiental, Conforto
Domiciliar, ja discutidos acima, Habitacdo Precdria e Propriedade Domiciliar

apresentados a seguir.

O indice de Habitacdo Precaria ¢ originalmente composto por Presenca de Favelas,
Cortigos e de Moradias Improvisadas. Entretanto, para Sao José dos Campos héa apenas
o dado de Moradias Improvisadas. A presenca de apenas uma varidvel dotada de baixas
porcentagens, torna o indice de Habitagcdo Precaria pouco influente no indice final de
Qualidade Domiciliar. Este fato serd exemplificado na analise do indice de Habitagao
Precaria composto pela soma do indice de Habitagdes Improvisadas (a) com o indice de

Populagdo no Domicilio Improvisado (b).

(a) O Indice de Habita¢des Improvisadas é composto pela divisdo do niimero total de
Domicilios Improvisados pelo total de Domicilios, sua maior porcentagem ¢ 5,73%,
classificada como —1 pelo escalonamento, sendo gradativamente escalonada até a
sua menor porcentagem, 0. Como 52% dos dados possui porcentagem 0 ou proxima
de 0, quando escalonados em funcdo da amplitude dos dados, ndo exercem

influéncia determinante no indice final.

(b) O indice de Populacdo no Domicilio Improvisado, composto pela divisdo do niimero
total de Pessoas Morando em Domicilios Improvisados pelo total da Populagdo,
exerce pouca influéncia no indice final de Habitacdes Precarias, pelos mesmos
motivos relacionados ao indice anterior. Desta forma, o indice composto de
Habitacdo Precdria terd por —1 os setores cuja soma seja mais negativa e por zero os
setores com menores percentuais de habitagdes improvisadas e concentracdo de

pessoas morando nestas condicdes.
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O indice de Propriedade Domiciliar ndo constitui um bom indice para deteccao da
exclusao social em Sao José dos Campos. Ser proprietario de um imovel nao significa,
necessariamente, ter boas condig¢des de sobrevivéncia. A Figura 3.24 apresenta o Campo
dos Alemaes, regido caracteristicamente carente da cidade, dotada de indices negativos
em relagdo a indicadores como renda, escolaridade e densidade habitacional, mas que
possui um alto indice de propriedade domiciliar. Este fato deve-se as caracteristicas
historicas referentes a invasdao e ocupacdo desta regido da cidade, classificando como
proprietarios moradores que vivem abaixo do PRI. Este indice passa a exercer
interferéncia positiva no indice final, atribuindo valores elevados, proximos de +1, a

areas “precarias” mascarando a real condi¢ao dos setores.

Setores | T_Dom | T_Dom_N_Prop % Prop_Dom(e)
310 198 7 3,535 0,929
311 171 5 2,924 0,942
319 225 4 1,778 0,964
320 283 0 0,000 1,000
321 166 7 4,217 0,916
322 237 5 2,110 0,958
323 220 2 0,909 0,982
324 215 6 2,791 0,944
325 234 7 2,991 0,940
289 434 59 13,594 0,728
314 155 0 0,000 1,000

PROP. DOMICILIAR AUTONOMIA DE RENDA DENSIDADE HABITACIONAL

FIGURA 3.24 - Localizagdo de setores contidos no Campo dos Alemdes e a
espacializacdo dos indices de Propriedade Domiciliar, Autonomia de
Renda, Desenvolvimento Humano e Densidade Habitacional.

O indice final de Qualidade Domiciliar composto pela soma dos indices de Qualidade
Ambiental, Conforto Domiciliar, Propriedade Domiciliar e Habitacdes Precarias ¢

predominantemente influenciado pelos altos valores positivos do indice de Propriedade
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Domiciliar. Estes valores chegam a ser tdo determinantes no modelo que, embora os
demais indices para estes setores sejam negativos, a soma final e posterior
reescalonamento os torna positivos (Tabela 3.12). Indices como o de Habitag¢do Precaria

percentualmente reduzidos, influenciam pouco nos resultados finais.

TABELA 3.12 — indice de Qualidade Domiciliar e seus Respectivos Componentes.

Setores | QAmb(e) | ConfDom(e) | PropDom(e) | HabPrec(e) [ Soma(e) | QDom (e)
310 -0,471 -0,374 0,929 0,000 0,085 0,095
320 -0,467 -0,422 1,000 0,000 0,111 0,111
322 -0,475 -0,266 0,958 0,000 0,217 0,174
325 -0,473 -0,405 0,940 -0,047 0,016 0,054

Para este indice, o —1 indica setores que possuem os maiores somatorios negativos e
como +1 os setores que possuem o0s maiores somatorios positivos. A Figura 3.25

apresenta a espacializagdo dos indices de Propriedade Domiciliar, Habitacdes Precarias

¢ Qualidade Domiciliar.

PROP. DOMICILIAR HABITACOES PRECARIAS QUALIDADE DOMICILIAR
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0 [0.50~0.75]
I [0.75-1.00]
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I
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-0.25~0.00]
[0.00~0.25]
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I [0.50~0.75]
I [0.75-1.00]

[-1.00~-0.75]
[-0.75~-0.50]
[-0.50~-0.25]
[:0.25~0.00]

FIGURA 3.25 - Espacializa¢do dos indices de Propriedade Domiciliar, Habita¢des
Precarias ¢ Qualidade Domiciliar.

Finalmente o indice de Qualidade de Vida, composto pela soma dos indice de Qualidade
Ambiental e Qualidade Domiciliar possui por —1 os setores cuja maior soma ¢ negativa
e por +1 setores cuja maior soma € positiva. A Figura 3.26 apresenta o indice final de
Qualidade de Vida, o predominio de setores positivos ¢ um indicativo da influéncia do

indice de Propriedade Domiciliar.
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QUALIDADE DE VIDA ORIGINAL

Il (1.00--075)

Il (-0.75--0.50]

Il 10.50~-025]
[-0.25-0.00]
[0.00~0.25]
[0.25~0.50]
[0.50~0.75]

I 0.75-1.00]

FIGURA 3.26 — Espacializacao do indice de Qualidade de Vida Original.

Embasado nas coloca¢des acima, o método revisto propde algumas modificagdes no

computo do indice de Qualidade de Vida especificadas a seguir:

1)

2)

3)

4)

Considerar o indice de Qualidade Ambiental apenas uma vez na soma. No
método original era utilizado na composi¢ao do indice de Qualidade Domiciliar
¢ na soma final do indice de Qualidade de Vida.

Reduzir a dependéncia da amplitude dos dados, trabalhando diretamente com as
porcentagens.

Desconsiderar o Indice de Propriedade Domiciliar que mostrou ser um indicador
ineficiente de exclusdo social em Sao José dos Campos.

Desconsiderar, momentanecamente, os indices de Conforto Sanitario e Condigoes
de Privacidade presentes em taxas e ndo em porcentagens. Conseqilientemente,
esta redugdo restringira o indice de Conforto Domiciliar ao indice de Densidade
Habitacional, unica variavel calculada em taxa que pode ser transformada em

porcentagem nos dados do Censo.

Esta transformacdo € possivel porque a coleta dos dados de nimero de moradores por

domicilio, desagregados em faixas de distribuicdo, possibilita recalcular o indice de
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Densidade Habitacional em porcentagem, segundo os critérios® e variaveis listados na

Figura 3.27.

Numero de Domicilios com 1 Morador
Numero de Domicilios com 2 Moradores
Numero de Domicilios com 3 Moradores

Numero de Domicilios com 4 Moradores |——Porcentagens —p»

——Porcentagens —P{ Acima do PRI

Padréo de Reféncia
de Inclusdo (PRI)

NUmero de Domicilios com 6 Moradores
NUmero de Domicilios com 7 Moradores
Numero de Domicilios com 8 Moradores | Porcentagens ﬂ

Abaqixo do PRI

. NUmero de Domicilios com 9 Moradores
0. No de Domicilios com mais de 10 Moradores

1
2
3
4
5. Numero de Domicilios com 5 Moradores
6
7
8
9
1

FIGURA 3.27 — Critérios e variaveis considerados na composi¢do do indice de
Densidade habitacional Revisto.

Além da espacializacdo do indice, o célculo do Desvio Padrdo para a Densidade
Habitacional possibilita diagnosticar a distribui¢do das porcentagens da populacdo por
domicilio em relagdo ao PRI por setor. A Figura 3.28 contém os mapas referentes aos

indices de Densidade Habitacional Original e Revisto juntamente com o seu mapa de

desvios padroes.

DENS. HABITACIONAL ORIGINAL DENS. HABITACIONAL REVISTO DESVIO PADRAO
5 -
et -0 I o Ao
0.50~-0.25] < M -0.50~-0.25) Alto
f‘ﬁ' I (-0.25~0.00] [ [-0.25~0.00] "'. I Médio Alto
f025-050] 2 050 ' B B Mo Bl
) e aixo
— ey . e A Muito Baixo

FIGURA 3.28 - Espacializacdo dos indices de Densidade Habitacional Original e
Revisto e respectivo Desvio Padrao.

As modificacdes sugeridas restringem o indice de Qualidade Domiciliar Revisto aos
indices de Densidade Habitacional e Habitacdes Precérias, ambos em porcentagens.
Desta forma, o célculo Revisto da Qualidade Domiciliar considera como porcentagens
positivas a Densidade Habitacional com até 3 moradores por domicilio e por
porcentagens negativas a Densidade Habitacional acima de 4 moradores por domicilio,

a populacdo residente em domicilios improvisados e o percentual de domicilios

¥ O PRI (“0”) fixado em 4 moradores por domicilio foi determinado para a realizagdo de um experimento
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improvisados. O indice de Qualidade Ambiental ¢ considerado apenas na soma final do

indice de Qualidade de Vida.

O indice de Qualidade Vida Revisto serd, portanto, composto pelos indices de
Qualidade Ambiental e Qualidade Domiciliar, considerando como porcentagens
positivas e negativas as mesmas do indice de Qualidade Domiciliar acrescentando ao
lado negativo as porcentagens dos indices de Qualidade Ambiental. A Figura 3.29
apresenta os mapas referentes aos indices de Qualidade de Vida Revisto e seu

respectivo mapa de Desvios Padroes.

QUALIDADE DE VIDA REVISTO DESVIOS PADROES

Bl (1.00--0.75)

-0.75~-0.50]
= {70 50~-0. 25} Il Muito Alto
I (-0.25-0.00] [ Alfo
0.00~0.25] [ Meédio Alto
0.25~0.50] Médio Baixo
I (0.50~0.75] Baixo
Il (0.75-1.00] Muito Baixo

FIGURA 3.29 — Espacializagdo do indice de Qualidade de Vida Revisto e seu
respectivo mapa de Desvio Padrdes.

Desta forma, para Sao José dos Campos, devido o reduzido universo de variaveis nao se
pode falar em Qualidade de Vida, nos moldes do indice originalmente proposto para
Sdo Paulo. Para tal, é necessario discutir maneiras de reinserir as variaveis em taxas
momentaneamente desconsideradas, bem como vincular outras variaveis que sejam

geograficamente sensiveis para expressar a qualidade de vida no municipio.

inicial, o que evidencia a abertura a discussao e reelaboragdo deste padrao.
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3.3.4 — Utopia de Equidade

A utopia de Equidade é a unica, dentre as quatro utopias componentes do indice de
Exclusao/Inclusao Social, que mantém a composi¢ao originalmente proposta por
Sposati (1996), sendo composta pela soma dos indices de concentracdo de Mulheres
Chefe de Familia (MChF) e de Mulheres nao Alfabetizadas (MAnalf). O Quadro 3.6

apresenta a constituicao do indice de Equidade.

QUADRO 3.6 - Composi¢do Do Indice De Equidade Definido Originalmente Para Sdo

Paulo.
CATEGORIA | INDICADOR COMPOSTO VARIAVEIS ESCALA
lex lex Mulheres Chefe de || Total de Mulheres Chefes de Familia Analfabetas /
Familia ndo Alfabetizadas Total de Mulheres Chefes de Familia de-1a0
EQUIDADE
lex Mulheres Chefe de Total de Mulheres Chefes de Familia /
(-1a+1) Familia nos Domicilios Total de Domicilios de-1a+1

D Variaveis disponiveis para a composigao do indice de Equidade em Sao José dos Campos.

A espacializacdo destes indices, presente na Figura 3.30, evidencia que o indice de
MChF nao ¢ uma condi¢do restrita a exclusdo social. Ao contrario, trata-se de um
fendmeno que extrapola classes sociais. Os mapas distinguem 4 tipos de ocorréncias
possiveis para este indice: (1)Regides precarias da cidade dotadas de altos indices de
MAnalf e baixos indices de MChF; (2) Regides dotadas de altos indices de MAnalf e
altos indices de MChF; (3) Regides dotadas de baixos indices de MAnalf e de altas
concentragdes de MChF e; (4) Regides dotadas de baixos indices de MAnalf e baixos

indices de MChF.

Estas observagdes sdo colocadas para incentivar discussdes futuras, no escopo desta
dissertacao ndo discutiremos a formulagdo do indice. Desta forma o indice de Equidade

sera mantido, embora com algumas modificagoes.
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MULHERES ChF NAO CONCENTRACAO DE MULHERES
ALFABETIZADAS CHEFES DE FAMILIA

FIGURA 3.30 — Combinagdes possiveis entre os indices de Mulheres Chefes de Familia
Nao Alfabetizadas e concentragdo de Mulheres Chefes de Familia.

O método revisto para estes indices, que ndo possuem PRI definidos, consiste na
utilizagdo direta das porcentagens considerando: (1) para o indice de MAnalf uma
escala de representagdo entre —1 a 0 e; (2) para o indice de MChF uma escala de
representacao entre —1 e 0 ao invés de —1 a +1, devido a auséncia do PRI. A Figura

3.31 apresenta os indices de Equidade Original e Revisto.
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EQUIDADE ORIGINAL EQUIDADE REVISTO

Bl 100075

Il (0.75--050]
I (-0.50--0.25]
I (0.25-000] ! fa"
[0.00~0.25] I (1.00-075)
[0.25~0.50] Il -0.75--050]
“\ I (0.50~0.75] I (-0.50~--0.25]
- M (0.75-1.00] _ [-0.25~0.00]

FIGURA 3.31 - Espacializacao dos indices de Equidade Original e Revisto.

As colocagdes acima nao pretendem reduzir a importancia da variavel MChF para o
entendimento da exclusdo/inclusdo social Pretende-se apenas enfatizar que sua
interpretagdo deve estar vinculada a outros indicadores para discriminar quando a alta
concentracdo de Mulheres Chefes de Familia esta ligada a caracteristicas de inclusdo ou
de exclusdo social. Sua possivel correlacdo com variaveis ligadas a estudo, renda,
mortalidade infantil, dentre outras, deve proporcionar conclusdes importantes para o
entendimento do fendmeno e seu alcance. Provavelmente, a presenca de MChF em

areas de exclusdo social potencializa caracteristicas de exclusdo social.

3.3.5 — Indice Composto de Exclusio/Inclusio Social

O indice de Exclusdo/Inclusdo Social é composto pela soma dos quatro indices, ou
utopias, discutidos acima: Autonomia de Renda, Desenvolvimento Humano, Qualidade

de Vida e Equidade. O Quadro 3.7 apresenta sua constituigdo e escalas de

representacao.
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QUADRO 3.7 - Composi¢do dos Indices de Exclusdo/Inclusio Social Definidos
Originalmente para Sdo Paulo.

CATEGORIA | INDICES COMPONENTES VARIAVEIS ESCALA
lex Precaria Condigao de Sobrevivéncia De -1a 0
E | Autonomia Distribuicdo de Renda dos Chefes de Familia | De -1 a +1
X N de Renda I-Dopulagéo de Rua De -1a 0
(o Cc (-1a+1) Oferta de Emprego De -1 a +1
L L Desenvolvimento Educacional De -1a+1
U U lex Estimulo Educacional De-1a+1
S S Desenvolvimento Escolaridade Precaria De -1a 0
A A Humano Longevidade DeOa +1
(0] o (-1a+1) Risco de Morte De -1a 0
Presenca de Violéncia De-1a 0
S lex Qualidade Ambiental De -1a 0
o Qualidade Qualidade Domiciliar De -1 a +1
(o3 de Vida Déficit de Servigos Sociais De-1a+1
| (-1a+1) Uso do Tempo Util (Transportes Coletivos) De-1a+1
A Atragao de Investimentos Publicos De 0a+1
L lex Concentragado de Mulheres Analfabetas De Oa+1
Equidade Concentragédo de Mulheres Chefe de Familia |De -1 a +1

(-1a+1) (-1a+1)

D Variaveis disponiveis para a composi¢go do indice de Exclusao/Inclusdo Social em S3o José dos Campos.

O método proposto originalmente soma as escalas obtidas para as quatro utopias,
gerando uma escala intermedidria que pode variar entre —4 e +4. Entretanto, a
combinagdo da maxima soma positiva ¢ negativa varia, neste caso, entre —2,835 e 3,063.
O posterior reescalonamento entre —1 e +1 atribui indices negativos a setores em que

predominam caracteristicas positivas, como ocorre nos setores 123 e 165 (Figura 3.31).

A Figura 3.32 apresenta os indices e os escalonamentos juntamente com exemplos
referentes ao indice de Exclusdo/Inclusdo Social. Pode-se observar que a soma mais
negativa resultante dos quatro indices intermediarios eqiiivale aos setores com exclusao
social —1, ou proximos de —1 e os setores +1, com alta inclusdo social, possuem a soma

mais positiva resultante dos quatro indices componentes.
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ESCALAS DE REPRESENTACAQ: EXEMPLOS DA ALTERACAO DE DADOS:

(e) (e) (e) (€) [ (e) | (e
| 0 | Set [ ARend | DHum | QVida | Equid [Soma| lex
46 | -0,973 | -0,705 | -0,350 | -0,806 [-2,835| -1,000

Des. Humano 288 | -1,000 | -0,540 | -1,000 |-0,258 [-2,797| -0,987

165 | -0,092 | -0,098 | -0,051 | 0,277 |0,035] -0,027

I
-

Aut. Renda

I
-

Q. de Vida [1 T o] +] 123 | -0,133 | 0,026 | 0,176 | 0,027 |0,097 | -0,006
174 -0,342 | -0,054 | 0,280 | 0,231 |0,114| 0,000
Equidade  -2,835 -1 [ o] +j +3,063 | [ 168 | -0,319 | 0,070 | 0,281 | 0,095 |0,127| 0,004

- - l 91 | 0,799 | 0,397 | 0,878 | 0,807 |2,881( 0,938
Excliincl. Social[-4 | | ] [0 ] [ F4]| [155] 0,871 | 0,378 | 1,000 | 0,814 [3,063| 1,000

FIGURA 3.32 - Efeitos do escalonamento para o indice de Exclusdo/Inclusdao Social.

O método revisto para o indice de Exclusdo/Inclusdo Social considera a soma da
incidéncia negativa dos indices de Desenvolvimento Humano, Qualidade de Vida,
Autonomia de Renda e Equidade e a soma da incidéncia positiva dos indices de Desenv.
Humano, Qualidade de Vida e Autonomia de Renda. A diferenca entre a incidéncia

positiva e negativa ¢ transposta para a escala de representagdo entre —1 e +1 (item 3.3).

O método revisto preserva a integridade dos sinais positivo e negativo por setor
censitario e, conseqiientemente, consegue preservar a leitura para os setores em
transicdo entre a exclusdo e a inclusdo social. A Figura 3.33 apresenta a espacializacao

dos indices de Exclusdo/Inclusdo Social Original e Revisto.

EXCLUSAQO/INCLUSAO SOCIAL ORIGINAL EXCLUSAO/INCLUSAO SOCIALREVISTO

)
rut® o
o 5\

-1.00~-0.75]
-0.75~-0.50]

-1.00~-0.75]
-0.75~-0.50]

-0.50~-0.25] -0.50~-0.25]

0.25-0.00]

0.00~0.25]
0.25~0.50]
0.50~0.75]
0.75~1.00]

| I
|
B
Ll
[
[
;[
[

o Sefores que se deslocaram na escala de representagdo no método revisto.

FIGURA 3.33 — Espacializacdo dos indices de Exclusdo/Inclusdo Social Original e
Revisto.
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Importante notar que, apesar de todas as modificagdes realizadas na composi¢ao dos
indices, os mapas obtidos para o método Original e para o Revisto mantém um padrao.
As mudancas observadas devem-se a retirada de varidveis e a aplicagdo do método
quantitativo revisto. Entretanto, a manuten¢do do padrdo espacial de inclusdo social no
centro e exclusdo social na periferia da cidade, evidencia a coeréncia dos procedimentos
aplicados, bem como valida a continuidade dos experimentos, a partir dos indices

revistos para Sao José dos Campos.

O significado para os extremos da escala permanece coerente, os setores que possuem
os indices mais negativos (-1,00) sdo dotados da diferenga mais negativa, constituindo
setores localizados nas areas de maior exclusdo social da cidade. O contrario ¢ valido
para os indices mais positivos, derivados das maiores diferencas positivas indicando

areas de alta inclusdo social. A Figura 3.34 exemplifica o célculo do indice revisto.

Set| Rend | DHum | Qvida | Equid | Soma | Rend DHum Qvid Soma Difer lex_R
% - % - % - % - % - % + % + % + % + (d) (i)

319( 91,111 | 74,971 (275,184 | 58,132 | 499,398] 0,444 | 30,732 | 16,889 | 48,066 | -451,332 11,000

288100,000| 58,704 | 270,000 | 60,000 | 488,704| 0,000 | 46,860 | 27,500 | 74,360 |-414,343 | 0,018 | VOIOres Negativos/
- [Valor Minimo]

1323 84,091 | 45,584 | 169,545 | 46,962 | 346,183 3,182 | 63,208 | 15,909 | 82,299 |-263,883 t0,585
37| 49,107 | 29,018 | 43,207 | 37,825 | 159,156 | 19,643 | 83,393 | 55,357 | 158,393 | -0,763 | /0,002
781 | 56,818 | 24,026 | 29,545 | 49,545 | 159,935 22,273 | 89,643 | 48,182 | 160,097 | 0,162 |[)0,001
122 44,606 | 25,635 | 49,062 | 31,883 | 151,187 31,487 | 88,499 |32,653 | 152,639 | 1,453 W0,00S
7437 4,167 | 0,833 | 20,833 | 13,889 | 39,722 | 91,944 | 164,161 | 50,833 | 306,938 | 267,216 0914
55| 1,020 | 1,266 | 23,980 | 4,502 | 30,858 | 95,918 | 170,168 | 41,327 | 307,412 | 276,555 J0,945
[145] 2,008 | 1,205 | 18,824 | 8,032 | 30,069 | 87,149 | 173,578 | 61,847 | 322,574 | 292,505 ] 1,000
[Minimo] -451,332

Maximo 292,505

Valores Positivos /
Valor Mdximo

FIGURA 3.34 — Calculo do indice de Exclusao/Inclusao Social Revisto.

Embora o “0” para o indice final ndo represente mais um significado vinculado a um
PRI definido, o célculo do desvio padrdo para o indice de Exclusdo/Inclusdo Social ¢
util para indicar qual a incidéncia intra-censitaria - positiva ou negativa - predominante
no indice final e qual, dos 4 indices utilizados, influencia mais o indice final de
exclusao/inclusao social. A Figura 3.35 apresenta a espacializagdo do indice de

Exclusao/Inclusdo Social e seu respectivo mapa de desvios padrdes.
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EXCLUSAO/INCLUSAO SOCIAL REVISTO DESVIOS PADROES

[1.00~-077
[-0.75~-0.50]
[-0.50~-0.25]

Il Muito Alfo

I Alfo

I Medio Alto
Médio Baixo
Baixo
Muito Baixo

[0.75~1.00]

FIGURA 3.35 — Espacializagdo do indice de Exclusdo/Inclusdo Social e seu
respectivo mapa de desvios padrdes.

A Figura 3.36 apresenta exemplos da funcionalidade do mapa de desvios padrdes em

auxilio a interpretacdo dos indices finais de Exclusdo/Inclusdo Social.

EXCLUSAO/INCLUSAO SOCIAL X DESVIO PADRAO

SUL CENTRO

>

Set/91 | Rend%- | DHum%- | Qvid%- | Equid%-| Soma%- | Rend%+* | DHum%+| Qvid%+ | Soma%+ | Difer (d) | lexR (i) | DPad

319 | 91,111 | 74,971 | 275,184 | 58,132 | 499,398 | 0,444 30,732 | 16,889 | 48,066 |-451,332( -1,000 | 104,209
288 | -58,704 | -100,000 | -270,000 | -18,687 | -447,391 | 46,860 0,000 | 27,500 | 74,360 | -373,030 | -0,941 | 107,834
293 |-35,097 | -56,554 | -48,335 | -23,585 | -163,571] 63,180 | 16,105 | 36,330 | 115,614 | -47,957 | -0,121 | 45,762
291 |[-33,438 | -52,941 | -54,044 | -5,015 | -145,438| 70,887 | 15,809 | 34,191 | 120,887 | -24,551 | -0,062 | 46,948
270 | -41,994 ( -48,794 | -57,393 | -3,236 |-151,416] 63,657 | 25974 | 31,540 | 121,171 | -30,246 | -0,076 | 46,618
283 | -25,671 | -52,273 | -36,688 | -7,562 |-122,194] 92,108 | 19,156 | 36,364 | 147,627 | 25,433 | 0,087 | 49,792
42 -1,425 | -6,553 | -17,949 | -10,749 | -36,674 | 169,053 | 86,325 | 56,980 | 312,358 | 275,683 | 0,943 | 69,406
145 -1,205 | -2,008 | -18,824 [ -11,640 | -33,677 | 173,578 | 87,149 | 61,847 | 322,574 | 288,897 | 0,988 | 70,854
25 -2,414 | -10,345 | -17,241 | -3,518 | -33,518 | 181,039 | 79,655 | 65,172 | 325,867 | 292,349 | 1,000 | 72,549

FIGURA 3.36 — Funcionalidade do mapa de desvios padrdes.

Para o indice de exclusdo/inclusdo social, pode-se distinguir 3 casos: (1) Altos desvios

padrdes indicam que prevalecem percentuais negativos ou positivos (setores 319, 288,
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42, 145 e 25). Como ndo ha um PRI definido, ao redor do qual se distribuam os desvios
padrdes, para identificar qual dos indices concentra o maior percentual dos dados ¢
necessario verificar a distribui¢do dos dados. Quanto maior o desvio padrdo mais
desequilibrada a distribuicdo dos percentuais entre os indices componentes do indice
final. (2) Desvios medianos indicam que os percentuais pendem para indices negativos
ou positivos, com diferencas menores, ¢ mais equilibradamente distribuidos. (3)
Desvios menores indicam as menores diferencas entre os percentuais totais positivos e

negativos e distribui¢do mais equilibrada entre os indices (setores 293, 291, 270 e 283).

O Quadro 3.8 apresenta uma sintese das combinagdes possiveis entre valores de indices

e desvios padrdes para o indice de Exclusdao/Inclusao Social.

QUADRO 3.8 - Sintese das Combinagdes Possiveis entre Valores de Indices e Desvios

Padrdes.
EXCLUSAO/INCLUSAO SOCIAL REVISTO
INDICE | D_Padrao INTERPRETACAO
Negativo Alto Predomindncia de indices negativos distribuidos em desequiliorio, concentrados

em indices especificos.

Negativo Médio |Predomindncia de indices negativos distribuidos mais equilibradamente, entre os
indices.

Negativo Baixo Total de indices negativos e positivos quase equivalentes, predominando indices
negativos distribuidos mais equilioradamente, entre os indices.

Zero Alto H& um equilibrio entre os indices positivos € negativos, e o alto desvio padrdo
indica que os dados estdo concentrados em indices especificos.
Zero Médio  |H& um equilibrio entre os indices positivos € negativos, e o desvio padrdo
mediano indica que os dados estdo distribuidos mais equilibradamente.
Zero Baixo Equivale ao maior equilibrio entre os indices positivos e negativos, e os dados
est@o distribuidos mais equilioradamente.
Positivo Alto Predomind&ncia de indices positivos distribuidos em desequilibrio, concentrados
em indices especificos.
Positivo Médio |Predomindncia de indices positivos distribuidos mais equilioradamente, entre os
indices.
Positivo Baixo Total de indices positivos e negativos quase equivalentes, predominando indices

positivos distribuidos mais equilioradamente, entre os indices.

Observando os mapas referentes ao indice de Exclusdao/Inclusdo Social e aos Desvios
Padrdes, pode-se perceber onde estdo os maiores desvios padrdes. Reportando-se as
distribui¢des percentuais dos indices por setor, pode-se saber qual o indice, ou quais os
indices, que mais pesam na composicdo do indice final. Apos a identificacdo destes
indices, pode-se retroceder ainda mais nas andlises, descobrindo, para estes indices,
quais, dentre seus componentes, mais os influenciam. Por exemplo, o setor 288,

apresenta alto desvio padrdo, indice de exclusdo/inclusdo social negativo (-0,941) e os
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indices negativos com maiores percentuais sdo renda, desenvolvimento humano e
qualidade de vida. A partir desta analise pode-se saber, internamente ao indice de renda,

qual seu desvio padrao e qual a faixa de saldrio predominante (Figura 3.6).

A produgdo e andlise de indicadores socioterritoriais, voltados para o planejamento de
politicas publicas, exige uma abordagem multidisciplinar, capaz de articular
experiéncias de diferentes profissionais. Este capitulo, longe de propor solucdes
definitivas, pretende apenas contribuir com sugestdes a serem discutidas,
implementadas e até¢ mesmo reelaboradas a fim de adequar, da melhor maneira possivel,

o método quantitativo a teoria desenvolvida, para a escala dos setores censitarios.

O Mapa da Exclusdo/Inclusao Social possibilita diagnosticar as areas onde ha o
predominio da exclusdo ou da inclusdo social. Entretanto, este resultado embuti em si
uma diversidade de variaveis, internas ao indice, que ndo permite distinguir qual(is)
delas ¢é a caracteristica determinante para o fendmeno. Os capitulos seguintes, buscam
testar métodos capazes de selecionar as varidveis estatisticamente significativas para o
indice de exclusdo/inclusdo social para a cidade (Capitulo 4) e internamente a cidade

(Capitulo 5).
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CAPITULO 4
ANALISE ESPACIAL E ESTATISTICA MULTIVARIADA PARA A
PRODUCAO DE “MAPAS SINTESE”

O universo tedrico utilizado para a estruturacdo de indicadores socioecondmicos
influencia diretamente a escolha e¢ a combinagdo de variaveis, determinando
significativamente os resultados finais e consequentemente o direcionamento € o

planejamento de politicas publicas no espago urbano (Maxwell, 1999).

A utilizacdo de indices compostos permite capturar, simultaneamente, multiplas
dimensdes em uma Unica medida. Entretanto, faz-se necessario um conhecimento
detalhado das variaveis disponiveis e dos possiveis efeitos decorrentes da interacdo
existente entre as mesmas, evitando a produgao de resultados enganosos (Senior, 2001).
A auséncia, bem como o excesso, de varidveis pode contribuir negativamente para a
expressao dos indices no territdrio, primeiramente, promovendo uma leitura incompleta
do fendmeno estudado e, secundariamente, aumentando a possibilidade de

multicorrelacdes.

A abordagem das variaveis em diferentes unidades territoriais também promove leituras
diversificadas da cidade, quanto maior a agregagdao, uma maior homogeneizagao ocorre,
escondendo realidades “locais”. Desta forma, a unidade territorial de analise utilizada
deve se adequar aos objetivos da pesquisa, ou seja, ao nivel de detalhes que se deseja e

que ¢ possivel chegar.

Os experimentos apresentados neste capitulo, investigam a estrutura e sensibilidade' do
indice de Exclusao/Inclusdao Social Revisto para Sao José¢ dos Campos. A possibilidade
de produgdo de “Mapas Sintese” a partir de um conjunto minimo de variaveis
mantendo, ainda assim, o padrdo de exclusdo/inclusdo social obtido para o espaco

urbano em Sao José dos Campos, constitui a hipotese central deste capitulo.

'O termo analise de sensibilidade de indicadores, refere-se a capacidade do indicador em expressar a
realidade do fendmeno estudado espacialmente. A utilizagdo de técnicas de estatistica multivariada e
analise espacial para o estudo da estrutura dos indicadores sdo os métodos utilizados para analisar,
comparativamente, a sensibilidade dos diversos indicadores elaborados.
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Neste contexto, busca-se resposta a questdes significativas, como: Quais as variaveis
determinantes na producao de um indicador? Qual a contribui¢do relativa de cada um
dos seus componentes? E possivel estimar indicadores compostos a partir de um
conjunto minimo de varidveis? As varidveis estatisticamente determinantes possuem
dependéncia espacial? Esta dependéncia, se existente, mantém-se apos a sintese de

variaveis?

As respostas a estas questdes trardo contribuicdes significativas para o entendimento do
da dindmica socioespacial da exclusdo/inclusdo social, disponibilizando métodos
diversificados para se processar e extrair informacdes de dados censitarios, bem como,
produzindo possibilidades diferenciadas de leitura da dinamica de exclusdo no espaco

intra-urbano.

Para este fim, andlises monovariadas e multivariadas foram aplicadas em todas a
estrutura de composi¢ao do indice, em diferentes combinagdes, juntamente com a
analise dos padroes espaciais observados, a partir do uso de indicadores de
autocorrelacdo espacial (Anselin, 1995; Bailey e Gatrell, 1995; Camara et al., 2000;
Fisher et al., 1996) aplicados sobre o indice final, com o objetivo de detectar regimes

espaciais como expressao territorial do fendmeno de segregacao no espago intra-urbano.

Essencialmente, ndo se trata apenas de um método para andlise e sintese de varidveis,
mas de uma continuagdo as analises, ja realizadas sobre a composi¢do do indice de
exclusdo/inclusdo social (Capitulo 3), para a verificagdo de possiveis problemas de
interagdo entre as variaveis. A Figura 4.1 apresenta o fluxograma da estrutura de

composi¢ao do indice juntamente com os procedimentos utilizados.
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ESTRUTURA DE COMPOSICAO DO INDICE DE
EXCLUSAO/INCLUSAO SOCIAL (IEX)

iNDICE DE EXCLUSAO/INCLUSAO ANALISES APLICADAS AO INDICE (IEX)
SOCIAL REVISTO

& composto de .
ANALISES MULTIVARIADAS E

\ / ,
ANALISE ESPACIAL DE AREAS

UTOPIAS EM TODOS OS NIVEIS DE

COMPOSICAO DO IEX

[ AUTONOMIA DE RENDA |

[ DESENVOLVIMENTO HUMANO |

producdo e validagdo de

[ QUALIDADEDEVIDA | >
\ EQUIDADE \ "MAPAS SINTESE"
compostas por ¢
INDICADORES SIMPLES INSTRUMENTO PARA O
E/OU COMPOSTOS PLANEJAMENTO DE
7Y POLITICAS PUBLICAS

compostos por
\
COMBINACAO DE VARIAVEIS BRUTAS
PROVENIENTES DE DIVERSAS FONTES

FIGURA 4.1- Procedimentos gerais aplicados a estrutura de composi¢ao do indice de
Exclusao/Inclusao Social Revisto.

A sintese das variaveis do modelo de producdo do indice final, ¢ feita a partir da
interpretagdo dos resultados derivados da matriz de correlagdo, do coeficiente de
correlagdo multipla (r), Forward Stepwise Regression, e dos testes de hipdtese “t” e “F”,
detalhados em Neter et al. (1996) e Chatterjee & Price (1997), provenientes dos

diferentes modelos de regressao propostos.

Importante destacar que nao pretende-se estabelecer relagdes de causa e efeito para o
fendomeno de exclusao/inclusdo social, mas sim, detectar as variaveis determinantes para
a expressdo numérica construida para a representacdo do fendmeno, o indice de

exclusdo/inclusdo social revisto, aqui proposto.

Os modelos de regressao propostos buscam entender, estatisticamente, como a variavel
dependente (Y) varia em relagdo as varidveis independentes (X.1), segundo trés
modelos planejados para abranger todas as fases de construcdo do indice de
exclusdo/inclusdao social. As analises de regressdo consideram as variaveis
independentes em porcentagem em relacdo a varidvel dependente transposta para as
escala de representacdo (de -1 a +1 ou de —1 a 0). O Quadro 4.1 apresenta as variaveis

dependentes e independentes referentes aos trés modelos.
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QUADRO 4.1 — Modelos de Regressao Utilizados nas Analises.

MODELO IDENTIFICAQAO VARIAVEL DEPENDENTE (Y) VARIAVEIS INDEPENDENTES (X) RESULTADO
SRend; A_TSM;1_25M;
Autonomia de Renda 2 35M; 5 10SM; 10 _15SM;
Sintese Revisto (-1 a +1) 15_20SM; MAIS_20. lex
Interna as Desenvolvimento DEducR; D10_14R; D5_9R Sintese
Utopias Humano Revisto (-1 a +1) LongR Intra-utopias
Qualidade de DHabR; PoplmpR; HabImpR;
Vida Revisto (-1 a +1) AAPrecR; ISPrecR; PTLixOR.
Equidade Revisto (-1 a Q) MANalfkR; MChFR
DRendR; DEducR; D10_14R;
Sintese indice de D5 9R; LongR; DHabR; lex
I Entre os Exclus@o/Incluséo PopImpR; HAB_IMPR; AAPrecR; Sintese
indices Social Revisto ISPrecR; PTLixOR; MANAQIfR; Inter-variaveis
(1a+1) MChfR.
Sintese Indice de Auftonomia de Renda Sintese.; lex
If Entre as Excluséo/incluséo Desenvolvimento Humano Sintese.; Sintese
Utopias Social Revisto Qualidade de Vida Sintese; Inter-utopias
(F1a+1) Equidade Sintese.

Como resultado tem-se, apos a sintese de variaveis:

Quatro equagdes de regressdo estimadas (Y = by + by.X; + ...bp.1.X(.1)) para as
quatro utopias, referentes ao modelo de regressao I, a partir das quais calcula-se um

novo indice de exclusao/ inclusdo social sintese, denominado intra-utopias.

Uma equagdo de regressdo estimada pela sintese dos indices internos a todas as
utopias em relagdo ao indice de exclusdo/inclusdo social, referente ao modelo II.
Resulta dai um novo indice de exclusdo/inclusdo social sintese, denominado inter-

variaveis, referente ao modelo II.

Uma equagdo de regressdo estimada pela sintese das utopias, ja sintetizadas
internamente no primeiro modelo, em relagdo ao indice de exclusao/inclusao social,
resultando em um novo indice de exclusdo/inclusdo social sintese, denominado

inter-utopias, referente ao modelo III.

A espacializagdo destes novos indices sintese, computados a partir das varidveis mais

significativas para o modelo, ¢ denominada “Mapa Sintese”, e constitui o produto final

destinado ao diagnostico das variaveis determinantes do processo de producdao de

desigualdades socioterritoriais, medidas pelo indicador proposto.
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Embora haja controvérsias quanto a funcionalidade dos “Mapas Sintese”, eles

representam contribui¢des importantes ao tratamento quantitativo dos dados:

A geracdo de “Mapas Sintese” pode ser abordada como um instrumento de
simplificagdo de calculo, constituindo-se numa alternativa para a baixa freqiiéncia
de sistematizacdo e coleta de dados, tornando a produgdo de indices mais
econdmica, possibilitando freqiientes e simultdneas atualizagdes em diferentes

areas;

Auxilia em contextos com abundancia de dados provenientes de diferentes fontes,
através do estudo de interacdo e equivaléncia entre variaveis, simplificando o

modelo e o planejamento do mapa em diferentes cidades;

Indica a possibilidade de substitui¢ao de dados ausentes em contextos especificos

por outros de correlacdo equivalente em relagdo ao indice;

Os “Mapas Sintese” podem ser utilizados como instrumento para gestdo urbana,
aplicados na cidade como um todo, € em areas especificas da cidade, auxiliando
no planejamento de politicas publicas utilizando, como fonte de dados, as

varidveis determinantes para o fendmeno, segundo o modelo estatistico utilizado.

Em ultima instidncia, a sintese de varidveis pode ser encarada como uma
continuacdo da analise estatistica dos indicadores, possibilitando a detec¢dao de
correlagdes e multicorrelagdes entre indicadores e indices compostos ao longo da

estrutura de composicdo do indice de exclusdo/inclusao social.

Os “Mapas Sintese” podem ser um instrumento potencial para um melhor

acompanhamento da movimentacdo dos indices expressos no territorio. Eles podem

auxiliar, ndo apenas o planejamento, mas também, o monitoramento dos resultados de

politicas e intervengdes no espaco urbano. Pode-se verificar, apés um intervalo de

tempo, se uma determinada varidvel deixa de ser um fator estatisticamente significativo.

Esta perda de significancia estatistica refor¢a a evidéncia de que ela esta deixando de ser

um fator determinante para o fendmeno no espago estudado.
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Desta forma, o contraponto a idéia de sintese, ¢ a expansdo da capacidade analitica e do
acompanhamento da dinamica dos espagos da cidade, a partir da possibilidade de

sintese das varidveis presentes em seu universo.

4.1 — Analise interna das Utopias componentes do Indice de Exclusio/Inclusio

Social Revisto: Modelo 1

Fundamentados nas discussdes apresentadas, seguem os experimentos referentes ao
modelo I de regressdo’, estruturado no fluxograma da Figura 4.2, o qual busca
investigar o universo interno das quatro utopias componentes do indice de

exclusdo/inclusdo social revisto.

MODELO DE REGRESSAQ | MODELO DE REGRESSAQ |
VARIAVEIS INDEPENDENTES VARIAVEIS DEPENDENTES
RESULTADOS
SRend; A_1SM;D1_25M;
D2_35M; D5_10SM; D10_155M; |—— Regr. Mdltipla—1p» AUTON%'\E"\'/’TS% RENDA )
D15_20SM; MAIS_20, EQUACOES DE
- - REGRESSAO PARA
P QUATRO NOVAS
UTOPIAS SINTESE
DEQUCR; DI0_T4R; D5 9R | | oo yrowe DESENVOLVIMENTO HUMANO
LongR. Qr. MU > REVISTO ‘
utiizando-se o
meétodo revisto
DHaoR; PoplmpR; HablmpR; - QUALIDADE DE VIDA
AAPISCR ISPrecR; PILXOR, || e9" Mdfipla— REVISTO
INDICE DE EXCLUSAC/
_ INCLUSAO SOCIAL
MANGIfR; MChFR ——Regr. Mliipla—{» EQUIDADE REVISTO SINTESE INTRA-UTOPICO

FIGURA 4.2 - Procedimentos referentes ao modelo de regressdo I, detalhando
variaveis, equagoes e resultados.

Este procedimento inicia-se com a sintese das varidveis intra-utopias analisando cada
utopia separadamente. Para tal, os itens que seguem, exceto o primeiro, apresentam,

seqliiencialmente, uma analise geral a partir da matriz de correlacdo, e posterior

? Para todas os modelos propostos foram feitos os histogramas referentes as variaveis independentes para
verificar a normalidade dos dados, quando necessario aplicou-se transformagdes sobre as variaveis,
entretanto nenhuma destas corre¢des apresentou melhora significativa. Desta forma, optou-se continuar
as analises com as variaveis sem modificacdes evitando uma possivel complexidade no calculo dos
indices, uma vez que este deve ser um instrumento de facil reprodugdo. A analise dos residuos, também
foi aplicada a todas as analises para verificagdo das hipoteses sobre o erro contidas no modelo de
regressdo tais como: distribuigdo normal, independéncia, média igual a zero e varidncia constante.
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verificagdo de significancia das variaveis para a sintese utilizando testes “t” e “F” e

eventualmente Forward Stepwise Regression.

As tabelas referentes as regressdes contém os pardmetros de regressdo (b)) € seus
respectivos desvios padrdes para as varidveis padronizadas e absolutas, juntamente com
os coeficientes de correlagdo multipla (r), o erro padrao estimado e os valores de “t” e
de “p”, ambos referentes a significancia estatistica das varidveis para o modelo. O teste
“F” busca verificar a possibilidade de eliminacdo simultanea de varidveis, através dos
modelos de regressdo sintese e completo, como indicado em Neter et al. (1996) onde:
SSE(F) ¢ a soma dos quadrados dos residuos para o modelo completo e SSE(R) para o
modelo sintese. Estas observagdes sao validas para todas as andlises realizadas ao longo

deste capitulo e do capitulo seguinte.

4.1.1 — Autonomia de Renda Revisto

A primeira utopia, Autonomia de Renda, ndo pode sofrer sintese de varidveis pois, em
ultima instancia, trata-se de uma variavel Unica, renda, desdobrada em faixas de salario.
Deste modo, no contexto do planejamento de politicas publicas, constata-se que apenas
uma andlise estatistica basica evidencia os problemas da cidade, tornando desnecessaria
a incursdo em andlises de correlagdo e de regressdo para destacar a importancia relativa
das variaveis no modelo. A Tabela 4.1 a seguir contém a distribui¢do estatistica das
faixas de saldrio para Sdo José dos Campos apenas para os 342 setores censitarios

considerados urbanos pelo IBGE em 1991.

TABELA 4.1 - Distribuigdes Percentuais das Faixas de Salario por Chefes de Familia

para Sdo José dos Campos.
Universo | SRend |ate 1 SM |1 2 SM|2 3 _SM|3_5 SM|5_10_SM | 10_15_SM | 15_20_SM | Mais_20_SM

% Cidade 4,779 9,691 15,715 | 13,419 | 18,596 | 20,019 7,034 3,439 4,653
% Cumulativa | 4,779 14,470 30,186 | 43,604 | 62,200 82,219 89,252 92,692 97,345

Percebe-se que dentre os chefes de familia, 67,84% ganham entre 1 e 10 salarios
minimos, 43,60% ganham até 3 salarios minimos, 62,20% ganham até 5 salarios
minimos e, dentre os universos, a maior parte dos chefes de familia (20,02%) ganha

entre 5 ¢ 10 salarios minimos. A Figura 4.3 ilustra este comportamento.
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FIGURA 4.3 — Distribui¢@o percentual das faixas de renda dos chefes de familia de Sao
José dos Campos .

FONTE: IBGE (1991).

\

Para Sao Paulo ¢ possivel uma analise mais completa, devido a presenca de outras
variaveis no modelo além de renda, tais como pessoas de rua e taxa de emprego,

fornecendo subsidios a analise multivariada.

4.1.2 - Desenvolvimento Humano Revisto

A analise da matriz de correlacdo (Tabela 4.2) referente ao Desenvolvimento Humano
Revisto (DHumR), em relacdo a todos os indices que o compde, evidencia o DEducR
como o mais correlacionado, seguido de DS 9R e D10 _14R. Estes dois indices, embora
importantes, estdo correlacionados com o DEducR, ou seja, esta informagdo estd
parcialmente contida no DEducR, indicando uma possivel substituicdo de alguns destes

indices.

O indice de Longevidade Revisto apresenta baixa correlagio com o DHumR, fato que
deriva de seus baixos percentuais que passam a influenciar pouco no indice final. A
baixa correlagdo com o DHumR e com as demais varidveis indica que a Longevidade ¢
uma informacdo que ndao pode ser explicada pelos demais indices. Portanto, a
Longevidade ndo varia com o DHumR, apontando para a possibilidade de que esteja

pouco relacionada ao fendmeno no espago urbano de Sio José dos Campos.

112



TABELA 4.2 — Matriz de Correlacdo Referente a Utopia de  Desenvolvimento
Humano Revisto.

Matriz de Correlagdo (DHumR)
As correlagdes em destaque preto sdo as mais significativas e em vermelho as
menos significativas com p < 0,05000 / Para n = 342
DEducR %d | D10_14R % | D5_9R % | LongR % | DHumR (i)
DEducR %d 1,0000 -0,5185 0,6766 0,2714 0,9481
D10_14R % -0,5185 1,0000 -0,4554 | -0,1522 -0,6524
D5_9R % 0,6766 -0,4554 1,0000 0,3396 0,8161
LongR % 0,2714 -0,1522 0,3396 1,0000 0,3337
DHumR (i) 0,9481 -0,6524 0,8161 0,3337 1,0000
Classificagao: 1 3 2 4

A analise de regressao (Tabela 4.3) mostra que o indice de Longevidade ¢ o menos

determinante para o modelo, embora ainda seja significativo para t >1,96.

TABELA 4.3 — Sumario de Regressao para a Variavel Dependente Desenvolvimento

Humano Revisto.

Sumario de Regressao: Variavel Dependente = DHumR(i)
R=0,98934497 / R?= 0,97880347 / R? (Ajustado) = 0,97855187
F(4,337) = 3890,5 / p<0,0000 / Erro Padréo Estimado: 0,04141

Desvio | t=b/o(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor
Intercepto (by) | -0,019960 | 0,013820 | -1,444312 | 0,149580
DEducR %d | 0,005412 | 0,000094 | 57,730493 | 0,000000
D10_14R % | -0,020359 | 0,001066 | -19,103744 | 0,000000
D5_9R % 0,006328 | 0,000255 | 24,793535 | 0,000000

LongR % 0,005607 | 0,001413 | 3,968124 | 0,000089

O Forward Stepwise Regression, Tabela 4.4, também indica que todas as variaveis
componentes do indice de DHumR sao significativas. A ordem de importancia mantém
a Longevidade como indice menos significativo, igualando-se a ordem da matriz de

correlagao.

TABELA 4.4 - Resultados Referentes ao Forward Stepwise Regression para

Desenvolvimento Humano Revisto.
Regressao Forward Stepwise: Variavel Dependente = DHumR(i)

Step: 4 |F- de entrada: 15,75 |To|eréncia Minima: 0,4843 |R Multiplo: 0,9893

Variaveis de (E)ntrada / (R)emovidas:
1(E) DEducR / 2(E) D5_9 R/ 3(E)D10_14 R/ 4(E) LongR

Apesar do coeficiente de correlagdo multipla (r) para o indice de Longevidade ter sido
estatisticamente significativo, a sua retirada do modelo acarreta uma variagdo
irrelevante no (r) variando de 0,989 para 0,988, indicando que sua retirada nao provoca

alteracdes significativas no modelo.
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Portanto, a equagdo de regressdo estimada para o indice de Desenvolvimento Humano
Revisto Sintese foi:
DHumR S = -0,02173 +0,005436*(DEducR) -0,02026*(D10_14R) +0,006552
*(D5_9R)

4.1.3 - Qualidade de Vida Revisto

Para o indice de Qualidade de Vida Revisto a matriz de correlacao, Tabela 4.5, indica
que a variavel mais correlacionada ¢ a DHabR, seguida de ISPrecR, AAPrecR,
PTLixoR, PopImpR e HablmpR. Importante notar que PopImpR e HabImpR, além de
ndo possuirem uma correlagdo significativa com QVidaR, sdo altamente correlacionadas

entre si.

TABELA 4.5 — Matriz de Correlagdo Referente & Utopia de Qualidade de Vida.

Matriz de Correlagédo (Qualidade de Vida) / As correlagdes em destaque preto sdo as mais significativas e em
vermelho as menos significativas com p <,05000 / Para N = 342
DHabR %d | PoplmpR % | HablmpR % | AAPrecR % | ISPrecRR % | PTLixoR % | QvidaR (i)
DHabR %d 1,0000 0,1383 0,1006 -0,2072 -0,4147 -0,1983 0,8727
PoplmpR % 0,1383 1,0000 0,9159 -0,0501 -0,0487 -0,0657 0,0978
HablmpR % 0,1006 0,9159 1,0000 -0,0384 -0,0420 -0,0706 0,0583
AAPrecR % -0,2072 -0,0501 -0,0384 1,0000 0,3583 0,2712 -0,4829
ISPrecRR % -0,4147 -0,0487 -0,0420 0,3583 1,0000 0,4706 -0,6629
PTLixoR % -0,1983 -0,0657 -0,0706 0,2712 0,4706 1,0000 -0,4168
QvidaR (i) 0,8727 0,0978 0,0583 -0,4829 -0,6629 -0,4168 1,0000
Classificagao: 1 5 6 3 2 4

A andlise de regressdo, Tabela 4.6, comprova o diagndstico acima mostrando que o
indice PopImpR nao ¢ significativo para o modelo de regressao (t<1,96) e que o indice

HabImpR, embora significativo (t>1,96), é o segundo menos significativo no modelo.

TABELA 4.6 — Sumario de Regressao para a Variavel Dependente Qualidade de Vida:
Modelo I Completo.

Sumario de Regressao: Variavel Dependente = Qvida (i)
R =0,96347355 / R?= 0,92828129 / R? (Ajustado)= 0,92699677
F(6,335) = 722,67 / p<0,0000 / Erro Padréo Estimado: 0,08704
Desvio | t=b/c(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor

Intercepto (bo) [ 0,058957 | 0,006321 [ 9,327902 |0,000000
DHab %d 0,010559 | 0,000243 | 43,456140 |0,000000
Poplmp % 0,020542 | 0,020688 | 0,992929 |0,321461
Hablmp % | -0,033804 | 0,017065 | -1,980924 (0,048417
AAPrec % | -0,003918 [ 0,000279 | -14,026261 (0,000000
ISPrec % -0,002972 | 0,000226 | -13,145948 (0,000000
PTLixo % -0,005007 | 0,000796 | -6,286379 [0,000000
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Como o objetivo das analises ¢ verificar qual o maximo de varidveis que podem ser
sintetizadas do modelo sem altera-lo significativamente, o teste “F”, baseado no modelo
de regressdo da Tabela 4.7, busca verificar a possibilidade de eliminar além do indice
de PopImpR o indice de HabImpR, devido a sua reduzida significancia no modelo tendo

por hipoteses:
Ho: Bpopivpr U HAB IMPR) = 0

Hi: Bpopmver U HAB MPR) # 0

TABELA 4.7 — Sumario de Regressao para a Variavel Dependente Qualidade de Vida:
Modelo I Sintese.

Sumario de Regressé&o: Variavel Dependente = QVida (i)
R =0,96257714 / R? = 0,92655474 | R? (Ajustado)= 0,92568299
F(4,337) =1062,9 / p<0,0000 / Erro Padrao Estimado = 0,08782
Desvio |[t=b/a(b)

Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor
Intercepto (b) [ 0,051366 | 0,005755 | 8,9257982 (| 2,9E-17
DHab %d 0,010529 | 0,000243 | 43,402318 0

AAPre % -0,003916 | 0,000282 | -13,8994 | 4,94E-35
ISPrec % -0,002983 | 0,000228 | -13,08568 | 6,39E-32
PTLixo % -0,004878 | 0,000802 | -6,080604 | 3,24E-09

SSE (F) = 2,590979
SSE (R-2) = 2,637625
F*=3,015519

F (2:342;0,975) = 3,69

As andlises evidenciam que a 95% de confianga (t<1,96), a variavel HabImpR
permanece significativa. Entretanto, a 97,5% ela deixa de ser significativa sem causar
mudangas extremas no valor do r, que varia de 0,9634 para 0,9625. Portanto, como F*
encontra-se dentro dos limites de aceitagdo, ou seja F*< F, aceita-se Hy com 97,5% de
confianga e, portanto, os indices PopImpR e HabImpR podem ser retirados do modelo

sem provocar grandes alteragdes no r.

Desta forma, a equacdo de regressdo estimada para o indice de Qualidade de Vida
Revisto Sintese é:
QVidaR S = 0,051366 +0,010529*(DHab) —0,003916*(AAPrec) —0,002963
*(ISPrec) —0,004878*(PTLixo)
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4.1.4 — Equidade Revisto

A matriz de correlacao, Tabela 4.8, referente ao indice de Equidade Revisto evidencia
uma alta correlagdo deste com o indice de MAnalfR e uma menor, porém significativa,

correlagao com o indice de MChFR.

TABELA 4.8 — Matriz de Correlacao Referente a Utopia de Equidade: Modelo de
Regressao L.

Matriz de Correlagéo (Equidade)
Correlagéo em destaque vermelho é a menos
significativa com p <,05000 / Para n = 342

Manalf % | MChF % | Equid (i)
Manalf% | 1,0000 0,0437 -0,8683
MChF % | 0,0437 1,0000 -0,5336
Equid (i) | -0,8683 -0,5336 1,0000

Portanto, esta utopia, da mesma forma que a utopia de Autonomia de Renda, ndo pode
ser sintetizada a apenas uma variavel. Como resultado geral, temos duas novas utopias
sintese: Desenvolvimento Humano e Qualidade de Vida, estimadas pelas equagdes de
regressao que somadas as utopias Autonomia de Renda e Equidade nao modificadas,
geram o indice de Exclusao/Inclusao Social Sintese Intra-utopias calculado pelo método
desenvolvido no Capitulo 3. A Figura 4.4 apresenta os “Mapas Sintese” referentes as

utopias sintese juntamente com os mapas das utopias revistas.

Como a variavel retirada do DHumR foi a Longevidade, caracteristicamente positiva,
pode-se notar que o mapa passou a discriminar melhor as areas de exclusdo social
periféricas na cidade. Quando retiradas do Indice Sintese de Qualidade de Vida, as
varidveis estimadas como ndo significantes para o modelo, PopImpR e HabImpR,
caracteristicamente negativas, permitem enxergar uma melhor distribui¢do entre as
areas de exclusao e de inclusdo social na cidade. Questdes relativas a influencia interna

das variaveis nos indices estdo discutidas no Capitulo 3.
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FIGURA 4.4 — Mapas das Utopias Revistas em comparagdo com os “Mapas Sintese”
gerados.

4.2 - Anilise dos Indices internos as Utopias em relagio ao Indice de

Exclusao/Inclusiao Social Revisto: Modelo 11

Este item pretende analisar os efeitos de uma desvinculacdo total da construgcdo dos
indices com base no universo das Utopias. Para tal, as analises sdo aplicadas aos indices
simples e compostos diretamente em relagdo ao indice de exclusdo/inclusdo social
revisto. Este procedimento, além de evidenciar a importancia relativa dos indices
propriamente ditos em relacao ao indice final, mostra como os indices relacionam-se
entre si, sem as fronteiras impostas pelas utopias, possibilitando a deteccdo de

multicorrelagdes. O fluxograma da Figura 4.5, esquematiza este procedimento.
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MODELO DE REGRESSAO I
VARIAVEIS INDEPENDENTES

DRendR; _ RESULTADO
DEAUCR! MODELIO DE REGRESSAOQ |l
D10_14R; VARIAVEL DEPENDENTE
D5_9R; EQUACAO DE
LongR; REGRESSAO PARA
DHabR; INDICE DE EXCLUSAOQ/ UM NOVO INDICE
PopmpR; I—Regr. Mdltipla-p»  INCLUSAO SOCIAL »  DE EXCLUSAO/
HablmpR; REVISTO INCLUSAO SOCIAL
AAPrecR; SINTESE
ISPrecR; INTER-VARIAVEIS
PTLixOR;
MANQIfR;
MChFR.

FIGURA 4.5 - Procedimentos referentes ao modelo de regressdo II detalhando

variaveis, equacoes e resultados.

A matriz de correlagdo, Tabela 4.9, contendo as correlagdes dos indices (em

porcentagens) em relagdo a Exclusdao/Inclusdo Social (na sua escala de representagao),

apresenta como resultados:

Os indices de DEducR e DRendR sdo os que possuem as maiores correlagdes com
o indice de exclusdo/inclusdao social, seguidos dos indices D5 9R, MAnalfR,
ISPrecR, DHabR, D10 14R, PTLixoR, LongR, AAPrecR, MChFR, PoplmpR e
HabImpR.

Os indices D5 9R, MAnalfR e D10 14R, embora tenham alta correlagdo com o
indice de exclusdo/inclusdo social, sdo correlacionados com o DEducR, indicando
talvez a necessidade de manutencdo de apenas um destes indices a fim de garantir a

integridade do modelo.

Os indices de ISPrecR, DHabR, AAPrecR e PTLixoR possuem correlacao
significativa em relacdo ao indice de exclusdo/inclusdo social, sendo o indice
referente a Esgoto o de maior correlagdo. Importante notar que, embora os quatro
indices citados tenham correlagdo significativa, esta € menor em relagdo a

correlagdo dos indices analisados no item II.

PopImpR e HabImpR permanecem com baixa correlagdo em relagdo ao indice de

exclusdo/inclusdo social e altamente correlacionadas entre si.

LongR permanece com baixa correlagdo em relagdo ao indice de exclusdo/inclusdo

social e aos demais indices.
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VI. O indice de MChFR apresenta correlagdo nao significativa em relagdo ao indice

final, o que comprova a andlise realizada no Capitulo 3, a qual conclui que esta

varidvel ndo consiste em um bom parametro para o modelo de exclusdo/inclusdo

social no espago urbano em Sao José dos Campos utilizando setores censitarios.

TABELA 4.9 — Matriz de Correlagdo Referente ao Modelo 1.

Matriz de Correlagao referente ao Modelo de Regresséao I Completo

As correlagdes em destaque preto sdo as mais significativas e em vermelho as menos significativas com < ,05000 / Para N = 42
DRend [DEdu [d10_1 | d5_9 (Long | DHab [Poplm |Hablm |AAPrec|ISPre |PTLix | Manalf| MChf | lexR

R%d |[cR% |4 R%| R% | R% | R% |pR% | pPR% | R% [cR%|oR%| R% | R% (i)

DRendR %d | 1,000 | 0,946 | -0,449 | 0,672 | 0,202 | 0,375 | 0,052 | 0,054 | -0,138 (-0,402|-0,236-0,722 |-0,112| 0,903
DEducR %d | 0,946 |1,000|-0,519 | 0,677 | 0,271 | 0,472 | 0,047 | 0,045 | -0,172 |-0,456|-0,283| -0,782 | -0,021 | 0,935
d10_14R % | -0,449 [-0,519( 1,000 |-0,455|-0,152|-0,339 | -0,034 | -0,024 | 0,145 | 0,531 0,462 | 0,524 | 0,080 | -0,565
d5 9R% | 0,672 | 0,677 | -0,455 | 1,000 | 0,340 | 0,251 | 0,084 | 0,101 | -0,164 |-0,432(-0,332( -0,459 | 0,110 | 0,729
LongR % | 0,202 |0,271(-0,152 | 0,340 | 1,000 | 0,509 | 0,153 | 0,108 | -0,151 |-0,269(-0,158( -0,209 | 0,581 | 0,383
DHabR %d | 0,375 (0,472 -0,339 | 0,251 | 0,509 | 1,000 | 0,138 | 0,101 | -0,207 |-0,415(-0,198( -0,415 | 0,317 | 0,607
PoplmpR % | 0,052 | 0,047 |-0,034 | 0,084 | 0,153 | 0,138 | 1,000 | 0,916 | -0,050 [-0,049(-0,066| -0,034 | 0,074 | 0,079
HablmpR % | 0,054 | 0,045 -0,024 | 0,101 | 0,108 | 0,101 | 0,916 | 1,000 | -0,038 [-0,042(-0,071| -0,042 | 0,046 | 0,070
AAPrecR % | -0,138 |-0,172| 0,145 |-0,164|-0,151|-0,207 | -0,050 | -0,038 | 1,000 | 0,358 0,271 | 0,093 |-0,138 | -0,373
ISPrecR % | -0,402 |-0,456| 0,531 |-0,432(-0,269 |-0,415(-0,049|-0,042 | 0,358 |1,000|0,471| 0,358 | -0,048 | -0,646
PTLixoR % | -0,236 |-0,283| 0,462 |-0,332(-0,158 |-0,198 | -0,066 | -0,071 | 0,271 |0,471|1,000 | 0,301 | -0,143 | -0,411
MAnalfR % | -0,722 |-0,782| 0,524 |-0,459(-0,209|-0,415(-0,034 | -0,042 | 0,093 |0,358|0,301 | 1,000 | 0,044 | -0,725
MChfR % | -0,112 |-0,021| 0,080 | 0,110 | 0,581 [ 0,317 | 0,074 | 0,046 | -0,138 |-0,048|-0,143| 0,044 | 1,000 | 0,083
lexR (i) 0,903 [0,935(-0,565 | 0,729 | 0,383 | 0,607 | 0,079 | 0,070 | -0,373 |-0,646|-0,411( -0,725 | 0,083 | 1,000

Classific: 2 1 7 3 9 6 12 13 10 5 8 4 11

A regressdo, Tabela 4.10, referente ao modelo II, contém todos os indices internos

utopias em relagdo ao indice de exclusao/inclusdo social revisto:

TABELA 4.10 — Sumario de Regressdo para o Modelo II Inter-Variaveis: Completo

Sumario de Regressao: Variavel Dependente = lexRevisto (i)
/R =0,997797 R? = 0,995598 R? (Ajustado) = 0,995424 /
F(13,328) = 5706,5 / p<0,0000 / Erro Padréo Estimado = 0,02518

Desvio | t=b/c(b)

Padrao

Betas (b) de b t(337) p-valor
Intercepto (by) | -0,027156 | 0,010716 | -2,534111 | 0,011738
DRendR %d 0,003363 | 0,000108 | 31,042515 | 0,000000
DEducR %d 0,003180 | 0,000152 | 20,874090 | 0,000000
D10_14R % -0,000127 | 0,000771 | -0,164777 | 0,869221
D5_9R % 0,003299 | 0,000172 | 19,226725 | 0,000000
LongR % 0,002954 | 0,001151 | 2,566341 | 0,010721
DHabR %d 0,003001 | 0,000088 | 34,037526 | 0,000000
PoplmpR % 0,002836 | 0,006041 | 0,469398 | 0,639097
HablmpR % -0,008244 | 0,004983 | -1,654631 | 0,098956
AAPrecR % -0,002872 | 0,000082 | -35,103246 | 0,000000
ISPrecR % -0,002233 | 0,000072 | -31,048858 | 0,000000
PTLixoR % -0,002513 | 0,000249 | -10,083168 | 0,000000
MAnalfR % -0,000305 | 0,000202 | -1,511738 | 0,131563
MChfR % 0,001379 | 0,000276 | 4,991874 | 0,000001
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O modelo na tabela 4.10 indica como varidveis ndo significativas, D10_14R, PopImpR,
HabImpR e MAnalfR. A sintese das quatro varidveis simultaneamente ¢ testada a seguir

em relacdo a regressdo sintese (Tabela 4.11):

TABELA 4.11 — Sumario de Regressdo para o Modelo II, Inter-Variaveis: Sintese

Sumario de Regressao: Variavel Dependente = lex_Revisto (i)
/R =0,99771693 / R? = 0,99543906 / R? (Ajustado) = 0,99531542
F(9,332) = 8051,1 / p<0,0000 / Erro Padréo Estimado = 0,02548
Desvio | t=b/o(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor

Intercepto (bo) | -0,033186 | 0,010176 | -3,261335 | 0,001224
DRendR %d 0,003335 |0,000108 | 30,922329 | 0,000000
DEducR %d 0,003312 |0,000139 | 23,798276 | 0,000000

D5_9R % 0,003221 |0,000168 [ 19,189822 | 0,000000
LongR % 0,002886 |0,001156 | 2,496446 | 0,013029
DHabR %d 0,002992 |0,000088 | 33,983223 | 0,000000
AAPrecR % | -0,002856 |0,000082 |-34,759628 | 0,000000
ISPrecR % -0,002240 |0,000070 | -31,798947 | 0,000000
PTLixoR % -0,002557 (0,000239 [-10,703300 | 0,000000
MChfR % 0,001359 |0,000273  4,973869 | 0,000001

Teste By para exclusdo simultdnea das varidveis diagnosticadas como ndo significativas
tendo por hipoteses:

Ho: Bp10_14R U POP IMPR U HAB IMPR U MANALFR) = 0

Hi: Bp1o 14r U BroP IMPR U HAB IMPR U MANALFR) # 0

SSE(F) =0,216832

SSE(R-4) =0,220992

F*=1,5780

F4;342, 005 = 2,37

Como F* < Fu, 342, 095), aceita-se Hy Portanto, pode-se retirar os quatro indices
simultaneamente sem prejudicar o modelo. A alta correlagao dos indices D10 14R e
MAnalfR com o DEducR, bem como a baixa correlagio dos indices PoplmpR e
HabImpR com o indice de exclusdo/inclusdo, sdo as possiveis justificativas para este

resultado.

Devido a baixa correlagdo do indice de Longevidade com o indice de exclusdo/inclusao
social, ¢ testada sua sintese do modelo mesmo sendo diagnosticada como significativa

pela regressdo. Tendo como hipdteses Ho: Brong = 0 € Hi: Brong # 0 € como pardmetro
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trong = 2,496 tem-se, pela tabela normal (Neter et al., 1996), o limiar de aceitagdo de
1,96 a 97,5% de confianca, rejeitando-se Hy, Entretanto, a 99,3% de confianga o limiar

aumenta para 2,50 aceitando-se Hy.

Apesar do coeficiente de regressdao multipla (r) para o indice de Longevidade ser
estatisticamente significativo, a aproximadamente 99% de confianga ele deixa de ser.
Desta forma, a retirada da variavel Longevidade ndo provoca alteracdes significativas
no modelo, o que ¢ constatado através da variacdo irrelevante do (r) de 0,9977 para

0,9976, confirmando esta possibilidade.

Portanto, a equagdo de regressdo estimada para o indice de Exclusdo/Inclusdo Social
Sintese Inter-variaveis é:
IeXintervar. =  -0,037364  +0,0033375*(DRendR)  +0,0033058*(DEducR)
+0,0033075 *(D5_9R) +0,0030601*(DHabR) -0,002851*(AAPrecR)
-0,002253 *(ISPrecR) -0,00251 *(PTLixoR) +0,001699*(MChFR)

Entretanto, quando se observa a matriz de correlagdo ndo se pode deixar de notar que as
variaveis Renda e Desenvolvimento Educacional possuem uma alta correlagao entre si,
o que sugere a permanéncia de apenas uma delas no modelo. A partir desta observagao
dois tipos de analises foram feitas: uma partindo-se de um modelo contendo todos os
indices, menos renda, e outra, desconsiderando-se o indice de desenvolvimento

educacional, conforme descrito a seguir.

4.2.1 - Anilises Estatisticas dos Indicadores Simples em relacio ao indice de

Exclusao/Inclusiao Social Revisto mantendo a variavel Renda

A regressdo abaixo, Tabela 4.12, contendo todos os indices, com exce¢do do indice de
DEducR obteve como varidveis ndo significativas para o modelo D10 14R, LongR,

PopImpR e HabImpR. Este indice serda denominado IeXinter-var 1-

121



TABELA 4.12 — Sumario de Regressdo para o Modelo II, Inter-Varidveis I: Completo

Sumario de Regressao: Variavel Dependente = lexRevisto (i) / R =
0.99486201 / R* = 0.98975041 / R? (Ajustado) = 0.98937657
/ F(12,329) = 2647.5 / p<0.0000 / Erro Padréo Estimado = 0.03836
Desvio | t=b/go(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor

Intercepto (bg) [ 0,055369 | 0,015175 | 3,648680 | 0,000306
DRendR %d 0,005259 | 0,000090 | 58,410138 | 0,000000
D10_14R % | -0,002161 | 0,001165 | -1,854922 | 0,064502

D5_9R % 0,003790 | 0,000259 | 14,636722 | 0,000000

LongR % 0,002323 | 0,001753 1,325488 | 0,185929
DHabR %d 0,003403 | 0,000131 | 25,963130 | 0,000000
PoplmpR % 0,003613 | 0,009204 | 0,392526 | 0,694924
HablmpR % | -0,011821 | 0,007587 | -1,558014 | 0,120191
AAPrecR % | -0,002957 | 0,000124 |-23,758056 | 0,000000
ISPrecR % -0,002317 | 0,000109 |-21,178557 | 0,000000
PTLixoR % -0,002286 | 0,000379 | -6,026850 | 0,000000
MAnalfR % -0,001863 | 0,000286 | -6,522753 | 0,000000

MChfR % 0,002137 | 0,000417 | 5,122058 | 0,000001

A Tabela 4.13 apresenta a regressao desconsiderando-se as variaveis nao significativas.
O teste de hipotese em questdo busca validar a eliminagdo das quatro varidveis

simultaneamente:
Ho: Bi10o 14r U LONGR U POP IMPR U HAB IMPR) = 0

Hi: Bp1o_14r U LONGR U POP IMPR U HAB IMPR) # 0

TABELA 4.13 — Sumdrio de Regressdo para o Modelo II, Inter-Varidveis I: Sintese

Sumario de Regresséao: Variavel Dependente = lexRevisto (i) /
R =0,99463576 / R? = 0,98930030 R?/ (Ajustado) = 0,98904325
F(8,333) = 3848,7 / p<0,0000 / Erro Padrao Estimado = 0,03896
Desvio | t=b/c(b)
Padrao
Betas (b) deb t(337) p-valor
Intercepto (by) | 0,048039 | 0,015017 | 3,198934 |0,001512

DRendR % | 0,005246 | 0,000091 [ 57,760142 | 0,000000
D5_9R % 0,003889 | 0,000251 | 15,522504 | 0,000000
DHabR % 0,003460 | 0,000125 | 27,717151 | 0,000000

AAPrecR % [ -0,002935 | 0,000126 | -23,280963 | 0,000000
ISPrecR % | -0,002393 | 0,000107 | -22,359163 | 0,000000

PTLixoR % [ -0,002376 | 0,000371 | -6,410440 (0,000000

MAnalfR % | -0,002026 | 0,000279 | -7,273283 (0,000000

MChfR % 0,002286 | 0,000361 | 6,330555 |0,000000

SSE(F) = 0,503249
SSE(R-4) = 0,519116
F* =2,600997x

F;342;,0075 = 2,79

122



Como F* < F, aceita-se Hy com 97,5% de confianga, sendo que as demais variaveis

apresentam-se significativas para o modelo.

Tentou-se retirar a varidvel MChFR devido a sua baixa correlacdo (0,083) com o indice
de exclusdo/inclusdo social, mas a hipétese nula foi rejeitada com 99% de confianca

devido sua significancia, indicada na regressao (Tabela 4.13).

Desta forma, a equagdo de regressao para o calculo do Iex Sintese Inter-variaveis com
Renda é:
IeXintervar 1 = 0,048039 +0,00525*(DRendR) +0,00389*(D9_5R) +0,00346
*(DHabR) -0,00294*(AAPrecR) - 0,00239*(ISPrecR) - 0,00238
*(PTLixoR) -0,00203 *(MAnalfR) +0,00229 *(MChFR)

Apesar de MAnalfR ter sido retirada do modelo de regressdo quando completo, com
todos os indices, aqui ela ndo pode ser retirada, isto se explica pela alta correlagdo
relativa (0,782) entre MAnalfR ¢ DEducR, mostrando que pelo menos uma delas deve

ser incluida no modelo.

4.2.2 - Analises Estatisticas dos Indicadores Simples em relacio ao indice de
Exclusao/Inclusao Social Revisto mantendo a variavel Desenvolvimento

Educacional

A regressao a seguir, Tabela 4.14, contendo todos os indices, com exce¢ao do indice de
DRendR obteve como variaveis ndo significativas para o modelo LongR, PopImpR e

HabImpR , MAnalfR e MChFR. Este indice serd denominado IeXinter-var 11-
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TABELA 4.14 — Sumadrio de Regressao para o Modelo 11, Inter-Variaveis II: Completo.

Sumario de Regresséao: Variavel Dependente = lex_Revisto (i) /
R =0.99129492 / R* = 0.98266561 /
R? (Ajustado) = 0.98203335
F(12,329 =1554.2 / p<0.0000 / Erro Padr&o Estimado = 0.04989
Desvio | t=b/c(b)
Padrao
Betas (b) deb t(337) p-valor

Intercepto (b) | -0,188902 | 0,018554 | -10,181328 | 0,000000
DEducR %d | 0,007143 | 0,000165 | 43,391827 | 0,000000
D10_14R %d | 0,003752 | 0,001507 | 2,489773 | 0,013276

D5_9R % 0,004333 | 0,000334 | 12,992289 | 0,000000

LongR % 0,003129 | 0,002280 | 1,372295 | 0,170906
DHabR %d 0,002773 | 0,000174 | 15,929138 | 0,000000
PoplmpR % | 0,006024 | 0,011967 | 0,503329 [ 0,615070
HablmpR % | -0,007817 | 0,009873 | -0,791747 | 0,429078
AAPrecR % | -0,002826 | 0,000162 | -17,437325 | 0,000000
ISPrecR % | -0,002189 | 0,000142 | -15,369416 | 0,000000
PTLixoR % [ -0,002449 | 0,000494 | -4,958551 | 0,000001
MAnalfR % | -0,000165 | 0,000400 | -0,412323 | 0,680371

MChfR % -0,000691 | 0,000531 | -1,300368 | 0,194385

Quando se retira o indice de renda e mantém-se DEducR a variavel MAnalfR torna-se

ndo significativa em func¢do de sua alta correlagdo com o indice de DEducR.

A Tabela 4.15 apresenta a regressao para o teste de hipotese visando eliminar as cinco

variaveis destacadas acima simultaneamente:
Ho: B(LONGR U POP IMPR U HAB IMPR U MANALFR U MCHFR) = 0

Hl: B(LONGR v POP IMPR U HAB IMPR U MANALFR U MCHFR) #0

TABELA 4.15 — Sumério de Regressdo para o Modelo II, Inter-Variaveis II: Sintese

Sumario de Regresséo: Variavel Dependente = lex_Revisto (i) /
R =0,99120229 R? = ,98248199 /R? (Ajustado) = 0,98211484
F(7,334) =2676,0 / p<0,0000 / Erro Padrdo Estimado = 0,04978

Desvio | t=b/a(b)
Padréao
Betas (b) deb t(337) p-valor
Intercepto (b) | -0,197154 | 0,017315 | -11,386090 | 0,000000
DEducR %d | 0,007211 | 0,000122 | 59,348695 | 0,000000
D10_14R % | 0,003377 | 0,001437 | 2,350538 | 0,019327
D5_9R % 0,004318 | 0,000308 | 14,010643 | 0,000000
DHabR %d [ 0,002798 | 0,000149 | 18,777818 | 0,000000
AAPrecR % | -0,002808 | 0,000161 | -17,475315 | 0,000000
ISPrecR % | -0,002212 | 0,000140 | -15,754922 | 0,000000

PTLixoR % | -0,002340 | 0,000479 | -4,884591 | 0,000002

SSE(F) = 0,851242
SSE(R-5) = 0,847493
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F* =-0,290719
F (5; 342; 0,95) = 2,37

Como F* < F, aceita-se Hy com 95% de confianca, sendo que as demais variaveis
apresentam-se significativas para o modelo. Apds a regressao o indice D10 _14R obteve
o menor “t”. O proximo teste verificard a possibilidade de retird-lo do modelo, mesmo
sendo considerado significativo, em fun¢do de sua multicorrelacio com o DEducR,

sugerindo a permanéncia de apenas um destes como suficiente a integridade do modelo.

Tendo como hipoteses Ho: B pio 14r = 0 € Hi: B pio 14r # 0 € como pardmetro tpig 14r =
2,35 tem-se, pela tabela normal, o limiar de aceitagdo de 1,96 a 97,5%, rejeitando-se Hy.

Entretanto, a 99% de confianga, o limiar aumenta para 2,46 aceitando-se Hy.

Desta forma, o coeficiente de correlagdo multipla (r) para o indice D10 14R deixa de
ser estatisticamente significativo a 99%. Concomitantemente, sua retirada do modelo
acarreta uma variagdo irrelevante no (r) de 0,9912 para 0,9910, o que indica a

possibilidade de sua retirada sem provocar alteragdes significativas no modelo.

Portanto, a equagdo de regressao estimada para o calculo do Iex sintese inter-varidveis
com DEducR é:
IeXintervar 1 = -0,187918 +0,007147*DEducR +0,004262*D5 9R + 0,002778
*DHabR -0,002849*AAPrecR -0,002124*ISPrecR -0,002032
*PTLixoR

No contexto das politicas publicas nao se aconselha retirar nenhuma das duas variaveis,
afinal tanto renda como desenvolvimento educacional sdo importantes para o
entendimento dos processos de exclusdo/inclusido social. O maior (r) obtido (0,9976),

referente ao modelo que preserva DRendR e DEducR, confirma esta proposicao.

Interessante notar que a comparagdo entre os valores dos [ referentes a DRendR e
DEducR, comprova a alta correlagdo entre estas varidveis. Quando analisadas

simultaneamente no modelo, seus P sdo aproximadamente iguais (Bprendr=0,382 e
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Bpeducr=0,3059), e quando isoladas, seus parametros praticamente dobram (Bcom DRendRr)

:0,603 e B(com DEducR) 2096597)

4.3 - Analise das Utopias em relacio ao indice de Exclusio/Inclusio Social Revisto:

Modelo 111

Finalmente, pretende-se investigar a importdncia parcial das quatro Utopias,
anteriormente sintetizadas, em relacio ao indice de Exclusio/Inclusdo Revisto, a fim de
verificar qual das quatro Utopias contribui, estatisticamente, com maior relevancia para
o fenomeno da exclusdo/inclusdo social. O fluxograma da Figura 4.6 apresenta os

procedimentos esquematizados.

MODELO DE REGRESSAO Il
VARIAVEIS INDEPENDENTES

AUTONOMIA DE RENDA
SINTESE

RESULTADO

MODELO DE REGRESSAO |l
VARIAVEL DEPENDENTE

DESENVOLVIMENTO HUMANO

EQUAGAO DE
SINTESE REGRESSAO PARA
INDICE DE EXCLUSAQ/ UM NOVO iINDICE
- INCLUSAO SOCIAL p|  DE EXCLUSAO/
QUALIDADE DE VIDA Regr. muifipla REVISTO INCLUSAO SOCIAL
SINTESE SINTESE

INTER-UTOPIAS

EQUIDADE SINTESE

FIGURA 4.6 - Procedimentos referentes ao modelo de regressao III, detalhando variaveis,
equacdes e resultados.

A matriz de correlacao, Tabela 4.16, evidencia como utopia mais correlacionada a
exclusdo/inclusdo social o Desenvolvimento Humano, altamente correlacionado com
Renda. A utopia Equidade ¢ a menos correlacionada com o indice de exclusdo/inclusdo

social, porém ¢ significativamente correlacionada 8 DRendR.
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TABELA 4.16 — Matriz de Correlacio Modelo III De Regressao.

Matriz de Correlacéo referente ao Modelo de Regresséo lll Inter-utépico
Correlagdes em destaque vermelho sdo as menos significativas
com p <,05000 / Para N = 342

DRendR %d | DHUmMRS %d | QvidaRS %d | EquidR % | lex_Ut_S (i)
DRendR %d | 1,000000 0,930617 0,429576 | -0,666974 | 0,929646
DHumRS %d| 0,930617 1,000000 0,533618 | -0,630745 | 0,953689
QVidaRS %d| 0,429576 0,533618 1,000000 | -0,244143 | 0,697582
EquidR % -0,666974 -0,630745 -0,244143 1,000000 | -0,646863
lex_Ut_S (i) | 0,929646 0,953689 0,697582 | -0,646863 | 1,000000

A regressao seguinte, Tabela 4.17, apresenta um r = 0,9948, juntamente com valores de

t significativos para todas as utopias presentes no modelo.

TABELA 4.17 — Sumadrio de Regressio para o Modelo 111, Inter-Utopias: Completo

Sumario de Regressao: Variavel Dependente =
lex_Utopias_Sintese (i) / R = 0,99483789 / R? = 0,98970243 / R*
(Ajustado) = 0,98958020 / F(4,337) = 8097,3 / p<0,0000 / Erro

Padréo Estimado = 0,03785
Desvio |t=b/a(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor

Intercepto (bo) | 0,027828 | 0,014051 | 1,980543 | 0,048455
DRendR %d 0,003745 | 0,000139 | 26,938537 | 0,000000
DHumRS %d | 0,002823 | 0,000136 | 20,749841 | 0,000000
QvidaRS %d 0,002193 | 0,000047 | 46,544277 | 0,000000

EquidR % -0,001797 | 0,000203 | -8,851429 | 0,000000

Embora todas as varidveis sejam significativas na regressao (Tabela 4.17), o Forward
Stepwise Regression, Tabela 4.18, mostra que, em ordem de importancia, a utopia

Equidade seria a primeira a ser retirada do modelo se ndo fosse significativa.

TABELA 4.18 — Resultados Referentes ao Forward Stepwise Regression Para o
Modelo III, Inter-Utopias

Regressao Forward Stepwise; Variavel Dependente = lex_Utopias_Sintese (i)
Step: 4 | F-de entrada: 78,35 | Tolerancia Minima: 0,1115 | R Multiplo: 0,9948

Variaveis (E)ntrada / (R)emoviveis:
1(E) DHUmRS / 2(E) QvidaRS / 3(E) DRendR/ 4(E) EquidR

Para testar a importancia relativa da utopia Equidade no modelo realizou-se a regressdo
desconsiderando-a. A Tabela 4.19, mostra que o (r) muda irrisoriamente de 0,994 para

0,993, sugerindo sua possivel retirada do modelo.
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TABELA 4.19 — Sumario de Regressdao Referente ao Modelo III, Inter-Utopias Sem
Equidade.

Sumario de Regressao: Variavel Dependente =
lex_Utopias_Sintese (i) / R= 0,99363393 / R* = 0,98730839 /
R? (Ajustado) = 0,98719574 / F(3,338) = 8764,6 / p<0,0000 /

Erro Padrdo Estimado = 0,04196
Desvio [t=b/o(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor

Intercepto (bo) | -0,032800  0,013599 | -2,411865 | 0,016404
DRendR %d | 0,004065 | 0,000149 | 27,314285 | 0,000000
DHumRS %d | 0,002906 | 0,000150 | 19,309037 | 0,000000
QvidaRS %d | 0,002157 | 0,000052 | 41,457557 | 0,000000

Portanto, chega-se a duas equagdes de regressdo para calcular o indice
Exclusdo/Inclusdo Social Sintese Inter-utopias. A primeira equagdo ¢ estimada em
fungdo das utopias completas (IeX inter-utspico)> € @ segunda sem a Utopia Equidade (Iex

inter-utopico_1), ambas a serem espacializadas e comparadas:

L IeX ineruopas = +0,027828 +0,003745*(DRendR) +0,002823*( DHumR_S)
+0,002193*(QVidaR_S) -0,001797*(EquidR)

IL TeX inerutopias 1 = -0,032800 +0,004065*(DRendR) +0,002906*(DHumR_S)
+0,002157 *(QVida_S)
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4.4 — Apresentacio dos “Mapas Sintese”

Este item tem por finalidade apresentar os “Mapas Sintese” resultantes das equagdes de

regressao estimadas anteriormente em comparagdo com os Mapas de Exclusdo/Inclusdao

Social resultantes do Método Original e Revisto.

Os experimentos desenvolvidos neste capitulo resultaram na gera¢do de 6 “Mapas
Sintese” principais. Entretanto, para se testar at¢ que ponto os “Mapas Sintese” de fato
assemelham-se com os gerados pelos demais métodos, os mesmos foram recalculados
sem as variaveis eliminadas pelos modelos de regressao. Este célculo utilizou o método
revisto, considerando as diferengas entre as porcentagens dos indicadores componentes

do indice de exclusao/inclusao social (Capitulo 3). O Quadro 4.2 apresenta uma relagao

dos mapas espacializados.

QUADRO 4.2 — Relagdo dos Mapas Espacializados.

Método Utilizado

Mapas: Indices de Exclusdo/Inclus@o Social

Método Original

lex Original

Método Revisto

lex Revisto

Método para Sinfese

lex Sintese Intra-utopias

lex Sintese Inter-varidveis

lex Sinfese Inter-varidveis com DEJUCR
lex Sintese Inter-varidveis com DRendaR
lex Sintese Inter- utopias

lex Sintese Inter- utopias sem EquidR

Indices Sintese
Recalculados

pelo Método Revisto

lex Sintese Inter-varidveis Revisto
lex Sintese Inter-variveis com DEJUCR Revisto
lex Sintese Inter-variveis com RendaR Revisto

lex Sintese Inter- utopias sem EquidR Revisto

A Figura 4.7 apresenta a espacializacdo dos mapas gerados para andlise comparativa.
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IEX _ORIGINAL IEX_REVISTO

Il 100075
I -0.75--050]

I 1.00-075

Il (0.75--0.50]
[l 1-050--0.25] Il (0. 50--0.25)
I (-0.25~0.00] 0 [0.25~0.00]
[0.00~0.25] [0.00~0.25]
[0.25~0.50] [0.25~0.50]
I (0.50~0.75) I (0.50~0.75]
1 - [0.75~1.00] 1 B (0.75~1.00]

IEX_INTRA-UTOPIAS IEX_INTER-VARIAVEIS

I (-1 .00-0.75)

Ml 00075

Il (-0.75--050] I -0.75--050]

- [-0. 50~-0.25] - [-0. 50~70‘251

I (-0.25~0.00] | I (-0.25~0.00
[0.00~0.25] [0.00~0.25]
[0.25~0.50] [0.25~0.50]

I (0.50~0.75) I [0.50~0.75]

I 0.75-1.00) B (0.75~1.00]

IEX_INTER-VARIAVEIS DEDUCR

I 1.00--075

I -1 00--0.75
Il -0.75--050] Il (0.75--0.50)
Il 0. 50--0.25] Il (0. 50--025]
I (0.25-0.00] I (0.25~0.00] ||
[0.00~0.25] [0.00~0.25]
™ [0.25~0.50] [0.25~0.50]
I 10.50~0.75] I (0.50~0.75)
- [0.75~1.00] B 0.75-1.00]

FIGURA 4.7 - Espacializacao dos “Mapas Sintese” gerados juntamente com os Mapas
Original e Revisto. (Continua)
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IEX_INTER-VARS_DEDUCR_REVISTO

IEX_INTER-VARS_DRENDR

I 100075
I -0.75--0.50)
I (0. 50--0.25)

I (1.00--075
Il (0.75--0.50]
I 0. 50--0.25]
I (-0.25~0.00]

B 1-0.25~0.00]
[0.00~0.25] [0.00~0.25)
[0.25~0.50] [0.25~0.50]
I 10.50~0.75] I (0.50~0.75]
B (0.75-1.00) I (0.75~1.00]
IEX_INTER- UTOPIAS

I -1 00-0.75]
I -0.75--050]

I 1 00--075

I (-0.75--0.50)

Il (0. 50--0.25] Il (0. 50--0.25]

I (025~000] | I (-0.25-0.00]
[0.00~0.25] [0.00~0.25]
[0.25~0.50] [0.25~0.50]

I (0:50~0.75] I (0.50~0.75]

Il 0.75~1.00] Il (0.75~1.00)

IEX_INTER-UTOP_SEM_EQUIDR_REVISTO

Ml (1.00-075)

Il (0.75--0.50)

Il (0. 50--0.25] Il (0. 50~-0.25]

B 10.25~0.00] I (-0.25-0.00]
[0.00~0.25) [0.00~0.25]
[0.25~0.50] N [0.25~0.50]

I [0.50~0.75] - I (0.50~0.75]

- [0.75~1.00] \'l I (0.75~1.00]

Ml 00075
Il -0.75--050]

FIGURA 4.7 — (conclusao).
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A visualiza¢ao dos “Mapas Sintese” produzidos mostra a coeréncia das analises e das
variaveis desconsideradas, visto que praticamente nao ha diferenca no diagndstico geral
das areas de exclusdo/inclusdo social. E importante notar que os poligonos mais
evidentes, que mudam de posi¢do na escala de representagdo, estdo localizados ao redor
da linha de inclusdo, fato que os torna mais vulneraveis a modificagdes. A proximidade
ao limiar da exclusao/inclusao social, faz com que estes setores possam oscilar acima,

ou abaixo, da linha de referéncia de inclusao (LRI).

Portanto, a semelhanga presente entre os padrdes “globais” nos “mapas sintese”,
calculados pela substituicio dos parametros nas equacdes de regressdo, € oS
recalculados pelo Método Revisto (Capitulo 3), valida a analise multivariada realizada,
como instrumento para estimar a Exclusdo/Inclusdo Social Sintese, detectando a

influencia de varidveis especificas na composicao do indice final.

4.5 — Analise Espacial para valida¢do dos “Mapas Sintese”

A semelhanca dos “Mapas Sintese” com o Método Revisto ¢ um forte indicativo de
coeréncia entre os indices produzidos, entretanto as modificacdes numéricas realizadas
sobre o indice revisto podem causar tanto mudancas ‘“globais”, quanto “locais”,

evidenciadas no relacionamento espacial dos dados, quando analisados no territorio.

Sendo assim, a analise espacial de areas aplicada aos indices original, revisto e “sintese”
torna-se um complemento as analises multivariadas tradicionais, com o objetivo de
verificar se, a presenga de regimes espaciais de exclusdo/inclusdo social, mantém-se
espacialmente coerente apds a reducdo de variaveis para a cidade estudada. A Figura 4.8

apresenta os indices sintese avaliados juntamente com os métodos utilizados.

As Figuras 4.9 e 4.10 apresentam os resultados da aplicagdo dos indices espaciais
Global de Moran (IGM), Diagrama de Espalhamento de Moran (DEM), Média Mdvel
(MMo), Local de Moran (ILM), Box Map (BM), Lisa Map (LM) e Moran Map (MM)
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aos indices produzidos (Anselin, 1995; Bailey e Gatrell, 1995; Camara et al., 2000;
Fisher et al., 1996).

"{NDICES SINTESE"

(1) INDICE DE EXCLUSAO/INCLUSAO

SOCIAL SINTESE INTRA-UTOPICO ANAUSE ESPACIAL DE AREAS
(2) INDICE DE EXCLUSAQ/INCLUSAO -

SOCIAL SINTESE INTER-VARIAVEIS ‘ INDICE GLOBAL DE MORAN ‘
(2.1) INDICE DE EXCLUSAQ/INCLUSAO ‘ INDICE LOCAL DE MORAN ‘

SOCIAL SINTESE INTER-VARIAVEIS SEM

DRENDR .
"MAPAS SINTESE" BOX MAP

(2.2) INDICE DE EXCLUSAO/INCLUSAO

SOCIAL SINTESE INTER-VARIAVEIS SEM LISA MAP
DEDUCR

MORAN MAP

(3) iNDICE DE EXCLUSAO{INCLUSAO
SOCIAL SINTESE INTER-UTOPICO TOTAL

‘ DIAGRAMA DE ESPALHAMENTO ‘

(3.1) INDICE DE EXCLUSAO/INCLUSAO
SOCIAL SINTESE INTER-UTOPICO SEM
EQUIDR

v
‘ ANALISES COMPARATIVAS DE AUTOCORRELACAO ESPACIAL ‘

FIGURA 4.8 — Lista dos indices sintese e procedimentos de andlise espacial de areas
utilizados.

A MDMo utiliza 0 mesmo padrao de cores dos indices de exclusdo/inclusdo social, onde
a gradacdo em azul refere-se as menores médias (exclusdo), e em amarelo as maiores
médias (inclus@o). O ILM utiliza o branco para indicar associa¢do espacial reduzida, e
uma gradacdo em amarelo para indicar associagdo espacial definida. O BM utiliza o
azul para indicar a presenca de indices do tipo LowLow (LL), o amarelo para indices do
tipo HighHigh (HH) e o branco para as transi¢des HighLow (HL)/ LowHigh (LH). O
LM utiliza o branco para indicar auséncia de significancia estatistica, e a gradagdo em
amarelo para indicar, respectivamente a significancia de 95%, 99% e 99,9%. O MM,
sintese do BM e do LM, classifica somente os setores considerados significativos (p <

0,05) em LL (azul), HH (amarelo) ou LH/HL (cinza).

A semelhanca obtida entre todos os mapas ¢ uma evidéncia de que a redugdo de
variaveis no modelo ndo altera o comportamento espacial da exclusao/inclusao social na
cidade, mantendo as tendéncias locais de agrupamentos de exclusdo social nas regides

periféricas e de inclusdo social na regido central da cidade.
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MEDIA MOVEL I. LOCAL DE MORAN
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FIGURA 4.9 —Mapas derivados dos indices de autocorrelacdo espacial. (continua)
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FIGURA 4.9 — (Conclusao).
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MEDIA MOVEL I. LOCAL DE MORAN
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FIGURA 4.10 — Mapas derivados dos indices de autocorrelagao espacial. (Continua)
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FIGURA 4.10 — (Conclusao).
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Verifica-se que os indices Globais de Moran para os diferentes indices de
exclusao/inclusao social indicam a presenca de autocorrelacdo espacial na cidade,
variando entre 0,6035 e 0,7304 (Tabela 4.20), fato que evidencia o espaco urbano de
Sao José dos Campos como variavel participante na produ¢ao das desigualdades sociais.

Quanto mais proximo de 1 estiver o IGM, maior a presenga de associagdo espacial.

TABELA 4.20 — Valores do Indice Global de Moran para os Indices Espacializados.

indice Iindice Global de Moran | Classificagdo
lex Original 0,6035 8
lex Revisto 0,7216 4
lex Sintese Intra-utopias 0,7008 7
lex Sintese Inter-variaveis 0,7253 2
lex Sintese Inter-variaveis DEducR 0,7304 1
lex Sintese Inter-variaveis DRendR 0,7178 5
lex Sintese Inter- utopias 0,7223 3
lex Sintese Inter- utopias sem EquidR 0,7066 6

A varia¢do dos resultados do Indice Global de Moran endossam algumas hipéteses

relacionadas aos indices e as analises estatisticas realizadas:

[. O menor valor do IGM obtido provém do indice de Exclusdo/Inclusdao Social
calculado pelo método original. Uma possivel explicagdo para este fato é que a
presenca de varidveis multicorrelacionadas no modelo juntamente com
problemas existentes no método quantitativo, interfira na sensibilidade de

detecgdo de regimes espaciais presentes na cidade.

[I.  Os maiores valores obtidos para o IGM sdo provenientes dos indices Sintese
Inter-varidveis e Inter-varidveis com o DEducR. A andlise de todos os
componentes diretamente com o indice de Exclusdo/Inclusdo Social Revisto
permite enxergar as multicorrelacdes contidas entre os indices internos as
utopias. Este procedimento diminui redundancias existentes no modelo
melhorando, consequentemente, a detec¢do de agrupamentos espaciais. O maior
valor de IGM obtido apds a sintese da varidvel Renda, deve-se a sua alta

correlagcdo com o indice de DEducR.

[ll. Comparando os IGM(s) provenientes dos indices Sintese Inter-variaveis, Inter-
utopias e Revisto, constata-se que o indice Revisto apresenta o menor valor pelo

mesmo motivo apresentado para os itens anteriores. A sintese de varidveis
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diminui as multicorrelagdes internas ao modelo, aumentando a autocorrelagao

espacial.

IV. Para os indices Sintese Inter-utopias a autocorrelagao espacial é maior quando
se preserva todas as utopias no modelo, apesar dos coeficientes de
determinagdo, com e sem a utopia de Equidade, ndo sofrerem mudanga

significativa (item 4.3).

V. O indice Sintese Intra-utopias apresentou o segundo menor valor para o IGM.
Este fato, provavelmente, ¢ explicado pelas multicorrelagcdes que persistem no
modelo, quando as Utopias sdo analisadas separadamente, reduzindo a

autocorrelacao espacial.

Embora o indice Global de Moran promova a detec¢do de similaridades, tendo como
principio a hipotese nula de aleatoriedade espacial, seu computo possui como referéncia
a cidade, fato que pode tornar regimes espaciais locais inexpressivos (Camara et al.,
2000; Fisher et al., 1996). Tais premissas apontam para a necessidade de refinamento da
analise a partir dos resultados provenientes dos indices de associagdo espacial local
(LISA), apresentados a seguir, tendo por hipdtese investigar a existéncia de regimes

espaciais locais, bem definidos.

A MMo apresenta uma suaviza¢do dos dados, indicando tendéncias de localizagdo da
exclusdo/inclusdo social semelhantes para todos os indices gerados, promovendo uma
clara definicao da desigualdade existente entre centro/periferia, através da reducao da

descontinuidade espacial existente nos dados.

O ILM apresenta regimes espaciais de exclusdo/inclusdo social bem definidos e
semelhantes para todos os indices analisados, tornando-se um indicativo de que as

desigualdades socioterritoriais sao espacialmente dependentes.

O DEM interpreta o ILM como um coeficiente de regressao (Py), resultante de uma

relagdo estatistica que considera o desvio do setor observado em relagdo a média global
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(Z)’ e a média dos setores vizinhos (WZ)*, classificando a variabilidade espacial em
quatro quadrantes (Anselin, 1998): Q1 dotado de valores e médias positivos
denominado High-High (HH); Q2 dotado de valores e médias negativos denominado
Low-Low (LL); Q3 dotado de valores positivos e médias negativas denominado High-
Low (HL) e Q4 dotado de valores negativos ¢ médias positivas denominado Low High
(LH). Os resultados obtidos para a funcao de regressao de Z; em WZ, para todos os
indices, possuem a mesma tendéncia de variagdo, ou seja retas de regressdo
semelhantes, refletindo uma alta correlacdo entre estes dois pardmetros (Z; e WZ))
visivel no DEM o qual apresenta maior concentracdo de setores nos quadrantes 1 (HH)

e 2 (LL) caracterizando regimes espaciais bem definidos de exclusdo/inclusao social.

O BM espacializa os dados classificados pelo DEM, nos quatro quadrantes
caracteristicos, indicando um padrao de distribui¢do espacial dos indices abaixo (LL) e
acima (HH) da LRI semelhante para todos os mapas. Os clusters dotados de exclusdo
social estdo em azul e os dotados de inclusdo social em amarelo, o branco representa as

areas de transi¢do ou de possiveis outliers (HL/LH) na cidade.

A localizagdo dos clusters de exclusdo/inclusdo social estatisticamente significativos,
detectada pelo LM, ¢ semelhante para todos os indices, com nivel de confianga variando
entre 95% e 99,9%, reforcando o diagndstico de que as desigualdades sociais ndo sdo
aleatdrias, ao contrario, apresentam uma dependéncia relacionada com seu lugar de

ocorréncia.

Finalizando, o MM, sintese entre 0 BM e o LM, confirma a presenga de clusters
significativos de exclusdo/inclusao social (HH, LL, HL/LH) em locais especificos da
cidade, repetindo-se como um padrao entre todos os indices analisados, com excegdo do
indice calculado pelo método original. Estes resultados, validam a geracdo de indices
sintese e consequentemente de “Mapas Sintese”, disponibilizando um instrumento

importante para a analise dos espagos heterogéneos que compde a cidade.

3 Z;refere-se ao desvio do valor observado para o indice de exclusdo/inclusio social no setor em relagdo a
média global do indice na cidade.
* WZ, refere-se a média dos vizinhos em relacdo & Z,.
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4.6 — Analise dos resultados obtidos

Partindo-se de um universo de 13 indices simples e compostos analisados em 3 modelos
de regressao, o modelo II foi o que conseguiu eliminar o maior numero de variaveis (7)
provocando alteracdes insignificantes nos coeficientes de correlacdo multipla (r). O
modelo I foi capaz de manter 10 varidveis sendo eliminadas apenas trés, enquanto que o
modelo III conseguiu eliminar apenas a utopia de Equidade sem alterar
significativamente o valor de (r). A semelhancga entre os “Mapas Sintese” espacializados
indica a possibilidade de se estimar a exclusdo/inclusdo social a partir de indicadores

reduzidos.

As analises estatisticas convencionais, aplicadas a estrutura de composi¢ao do indice de
Exclusdo/Inclusdo Social, evidenciam como ocorréncia comum ao longo de todas as
analises, a auséncia de significAncia estatistica dos indices LongR, PopImpR e
HabImpR, desde as andlises internas as utopias, as analises entre variaveis, para Sao

José dos Campos.

Um dado importante para a caracterizacdo do espaco intra-urbano em Sdo José dos
Campos foi o diagndstico da alta correlacdo da varidvel DRendR com a varidvel
DEducR sugerindo, como suficiente a integridade do modelo, a permanéncia de apenas
uma delas. Ainda mais importante, para Sao José dos Campos, foi a constatacdo de que
a variavel DEducR ¢, estatisticamente, a determinante mais forte para a
exclusdo/inclusdo social. Este diagnostico comprova-se ao longo de toda a estrutura de

composicdo do indice de exclusdo/inclusao social revisto:
1) A andlise inter-utopias evidencia como varidvel mais correlacionada ao indice

exclusdo/inclusdo social a utopia de Desenvolvimento Humano;

2) A andlise interna as utopias, intra-utopias, evidencia como varidvel mais
correlacionada ao Desenvolvimento Humano o Desenvolvimento Educacional

(DEducR).
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3) A andlise inter-variaveis, reforga os itens anteriores, evidenciando o DEducR como

a variavel de maior correlacdo em todas as analises.

A Tabela 4.21 exemplifica a conclusdo acima mostrando que a varidvel DEducR possui
maior correlagdo em relacao ao indice de exclusdo/inclusdo social do que DRendR nos
trés modelos de regressao propostos. O indice Original apresenta-se como Unica
excecdo revelando correlacdes praticamente equivalentes. Este fato deve-se,
provavelmente, aos problemas de multicorrelagdo contidos em seu computo. O teste de
igualdade de correlagdes aplicado aos modelos confirma estas afirmagdes (Neter et al.,

1996).

TABELA 4.21 — Dados Provenientes das Analises Estatisticas de Correlagdo Entre
Varidveis para a Cidade.

Modelos de Regressao| Correlagao Simples |[Correlagao Simples
Propostos: Des_Educ com o lex: [ Renda com o lex :
lex_Original 0,9100 0,920
lex_Intra-utopias 0,9536 0,925
lex_Inter-variaveis 0,9350 0,903
lex_Inter- utopias 0,9536 0,929

Os valores derivados do IGM também revelam-se maiores por ocasido da permanéncia
da varidvel Des Educ no modelo. Os coeficientes de correlagdo multipla sdo
praticamente iguais, mostrando que a reducdo de varidveis ndo afeta a qualidade do
modelo de regressdo. A Tabela 4.22 contém os coeficientes de correlagdo multipla (r)
juntamente com o indice Global de Moran (IGM) para todos os indices pesquisados.
Importante notar que o menor valor obtido para o (r) e para o IGM refere-se ao indice

Original provavelmente pelas multicorrelagdes contidas em seu célculo.

TABELA 4.22 — Dados Provenientes das Analises de Regressao e de Autocorrelagao

Espacial.

Areas de Abordagem: (r) IGM
lex_Original 0,963 0,6035
lex_Revisto 0,997 0,7216
lex_Intra- utopias 0,994 0,7008
lex_Inter-variaveis 0,997 0,7252
lex_Inter-variaveis_ DEducR 0,991 0,7304
lex_Inter-variaveis_ DRendR 0,994 0,7178
lex_Inter- utopias 0,994 0,7183
lex_Inter- utopias _sem_EquidR 0,993 0,7153

A Figura 4.11 apresenta os mapas referentes aos indices de exclusdo/inclusdo social

Revisto, Inter-variaveis, Inter-variaveis com DRendR e, Inter-variaveis com DEducR.
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FIGURA 4.11 — Apresentagao dos mapas referentes ao indice de exclusido/inclusdo
social Revisto, Inter-variaveis, Inter-variaveis sem DRendR e Inter-

variaveis sem DEducR.
Percebe-se poucas diferencas entre os mapas, entretanto, quando se considera DEducR
ao invés de DRendR observa-se uma certa heterogeneidade aparecendo em algumas
areas. Esta heterogeneidade ¢ visivel, por exemplo, na regido sul da cidade;

considerando-se renda ao invés de desenvolvimento educacional a regido ¢

completamente classificada como darea de exclusdo social; considerando-se o

desenvolvimento educacional, sem a varidvel renda, percebe-se que a regido possui

nivel de escolaridade diferenciado com presenca de setores acima da linha de inclusao.
Os resultados obtidos sdo um indicativo da influéncia significativa do indice de DEducR

em relagdo as demais variaveis, o que ndo exclui a importancia das demais no estudo

das desigualdades socioterritoriais.
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A analise espacial de areas evidencia forte presenca de regimes espaciais significativas e
bem definidos para a cidade como um todo, diagnosticando areas de exclusdo social
concentradas em regides periféricas da cidade e areas de alta inclusdo social na regido

central da cidade, envoltas por areas de transicao.

A semelhanga entre os “Mapas Sintese” e entre os indices de autocorrelagdo espacial,
constatada para todos os indices comparados, evidencia que a sintese de varidveis para
os 3 modelos de regressdo propostos nao degradou a autocorrelacdo espacial da
exclusdo/inclusdo social na cidade. Deste modo, os resultados obtidos, sugerem a
possibilidade de se estimar indicadores compostos a partir de um conjunto sintese de

variaveis sem descaracterizar sua expressao no territorio.

Embora haja controvérsias com relag@o a aplicagdo, funcio e eficacia das andlises para
sintese de varidveis gerando ‘“Mapas Sintese”, sua utilizagdo ndo deixa de ser 1til na
detec¢do de correlagdes e multicorrelagdes entre as variaveis, possibilitando posterior
eliminacao de redundancias do modelo. Este procedimento pode auxiliar inclusive no
entendimento tedrico da exclusdo/inclusdo social intra-urbana, indicando quais as
variaveis que, em contextos especificos, influenciam de maneira determinante este

fendmeno e como esta influéncia distribui-se no territorio.

Portanto, ha possibilidades de se estimar a exclusdo/inclusdo social a partir de indices
sintese. A utilizacdo desta constatagdo ¢ algo a ser discutido e testado junto aos
produtores de indicadores, fato € que, as possiveis contribui¢des citadas anteriormente
sdo plausiveis, embora precisem ser melhor fundamentadas através da replicagdo do

método desenvolvido em outras realidades urbanas.

Neste contexto, a proposta de métodos diversificados para a analise de sensibilidade de
indicadores, aliada ao tratamento geografico dos dados, evidencia potencialidades até
entdo implicitas nas medidas computadas. A detec¢do das varidveis determinantes do
fenomeno medido pelo indice proposto, juntamente com os “Mapas Sintese” resultantes,
pode ser considerada como um instrumento voltado para auxiliar o planejamento de

politicas publicas no espago intra-urbano. Entretanto, abordar as demandas
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populacionais apenas no ambito das cidades apresenta limitagdes quanto a distingdo de

diferencas internas existentes nos diferentes territdrios que as compoe.

Analisar os dados para a cidade como um todo traz um direcionamento geral das
tendéncias do fendmeno, sendo um indicativo de onde se deve olhar com maior
cuidado. Partindo-se deste diagndstico, o planejador deve levar em consideragdo as
heterogeneidades internas, particulares a cada regido da cidade, na tentativa de

direcionar melhor recursos e delimitar agoes.

Nesta dire¢@o, o capitulo seguinte amplia os experimentos realizados em maior detalhe,
analisando, separadamente, as regides dotadas de alta correlagdo espacial, detectadas
para a cidade. O objetivo central € verificar se estas heterogeneidades verificam-se
“localmente”, utilizando como métodos a andlise estatistica e a analise espacial das

variaveis em diferentes regides da cidade.
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CAPITULO 5
INDICADORES SOCIOESPACIAIS E FRAGMENTACAO URBANA

A possibilidade de detec¢dao de diferencas, internas as tendéncias “globais™ da cidade,
através da sintese de varidveis € a principal hipdtese a ser testada ao longo dos
experimentos desenvolvidos neste capitulo. A proximidade do territorio, ou seja, dos
diferentes “locais” da cidade, ¢ realizada a partir defini¢ao dos denominados fragmentos
urbanos, que selecionam, dentre o total de setores censitarios componentes da cidade,
conjuntos de setores agrupados segundo sua caracteristica predominante, exclusdo,

inclusdo social ou transi¢do entre a exclusao/inclusao social.

Esta investigagdo coloca como questdes a serem respondidas: As varidveis
determinantes na produ¢do de um indicador variam em diferentes fragmentos urbanos?
E possivel estimar indicadores compostos a partir de um conjunto minimo de variaveis,
em diferentes fragmentos urbanos? As varidveis estatisticamente determinantes
possuem dependéncia espacial nos fragmentos urbanos? Esta dependéncia, se existente,

mantém-se apos a sintese de variaveis nos diferentes fragmentos urbanos?

5.1 — Método para Analise e Deteccao de Fragmentos Urbanos

A escolha dos fragmentos tem por embasamento a hipdtese de que as varidveis
determinantes das desigualdades sociais diferem em areas de exclusdo e de inclusao
social. Para tal, desenvolveu-se um método para a detec¢do dos fragmentos urbanos
relevantes para se testar esta hipotese. Neste método, os fragmentos sdo espacialmente
diferenciados e detectados: (1) em fung¢do das diferengas entre os valores dos indices na
cidade, indicando 4reas de exclusdo, de inclusdo social e de transi¢do, e; (2) pela
deteccdo de valores de indices “similares” e espacialmente proximos, definindo a forma
e a extensdo dos fragmentos, ou clusters exclusdo/inclusdo social, internos a cidade

(Haesbaert, 2000).
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A utilizacdo de técnicas de estatistica espacial apresenta o potencial para identificar
estas diferencas e ‘“similaridades”, através da aplicagdo e andlise de medidas de
autocorrelacdo espacial global e locais, fornecendo a delimitacdo de clusters de

exclusdo/inclusdo social significativos para a cidade.

Neste contexto, um fragmento urbano ¢ definido como um conjunto de setores

censitarios dotados de 2 caracteristicas essenciais possiveis:

1) Presenga de alta correlagdo espacial positiva entre os setores censitérios,
caracterizando regimes espaciais definidos correspondentes a clusters de exclusdo

ou de inclusao social.

2) Presenga de correlagdo espacial negativa entre os setores censitarios, caracterizando
reduzida dependéncia espacial correspondente a areas de transi¢do entre regimes

espaciais de exclusdo/inclusdo social definidos.

Matematicamente um fragmento urbano pode ser equacionado como:
1
Fregiao i) zizzl N
Onde:
Firegizo j) = Fragmento Urbano referente a Regido j

S; = Indice de exclusdo/inclusdo social do setor censitario i; onde 1 = [1, ..., nj]

n; = nimero de setores censitarios contidos no Fragmento (Fregizo j))

As andlises abrangem fragmentos com regimes espaciais definidos (item 1), juntamente
com areas de transicdo entre regimes espaciais (item 2), possibilitando investigar,
comparativamente, o0 comportamento estatistico das varidveis em diferentes contextos.
O método para analise e detec¢do de fragmentos urbanos, utiliza como parametros os
indices de autocorrelagdo espacial Média Mdvel (MMo), Diagrama de Espalhamento
de Moran (DEM), Box Map (BM), Lisa Map (LM) e Moran Map (MM), visiveis na
Figura 5.1.
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PARAMETROS CONSIDERADOS NO METODO PARA DETECCAO DE FRAGMENTOS URBANOS:
MEDIA MOVEL EXCL./INCL. SOCIAL REVISTO DIAGRAMA DE EPALHAMENTO DE MORAN
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FIGURA 5.1 — Parametros considerados no método para defini¢do de fragmentos

urbanos.
A observagdo da MMo e do IGM para o indice de Exclusdo/Inclusdo Social Revisto

possibilita um diagnéstico geral da cidade. O IGM de 0,7216 indica a presenca de

dependéncia espacial. A MMo evidencia uma tendéncia de diferenciacdo das

149



desigualdades socioterritoriais no sentido centro-periferia, entretanto, como ja discutido
no Capitulo 4, regimes espaciais locais, ndo sao necessariamente detectados por indices
globais. Desta forma, o método elaborado utiliza indicadores locais de associacdo
espacial (LISA), para refinar a deteccdo de regimes espaciais, permitindo a localizagdo

de clusters com forte associagdo espacial.

O DEM classifica os setores segundo as caracteristicas predominantes em relacao a sua
localiza¢do indicando, respectivamente, fragmentos dotados de regime espacial de
inclusdo ou de exclusdo social (HH ou LL); e fragmentos localizados entre regimes

espaciais definidos, denominados areas de transi¢do ou de possiveis outliers.

A espacializacdo do DEM pelo BM aliada ao LM permite fragmentar o espago urbano
considerando a localizagdo, a extensdao e a condicdo de exclusdo/inclusdo social

associada apenas aos clusters considerados significativos.

A partir da andlise destes resultados foram escolhidos de 5 fragmentos teste de interesse
a investigacao estatistica, dotados de diferencas entre si e de “similaridades” internas,
descritas a seguir: 1) O fragmento Sul, caracteristicamente dotado de alta correlagdo
espacial positiva, delimitando regime espacial de exclusdo social bem definido. 2) O
fragmento Central, dotado de autocorrelagdo espacial positiva, delimitando regime
espacial de inclusdo social bem definido. 3) O fragmento Leste, dotado de
autocorrelacao espacial positiva, delimitando regime espacial onde predomina exclusao
social. 4) Dois fragmentos de transi¢do (I e II) localizados entre regimes espaciais

definidos, dotados de autocorrelagdo espacial negativa.

A Figura 5.2 contém o fluxograma sintese dos procedimentos utilizados para a definicao

dos 5 fragmentos urbanos a serem analisados.
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INDICE DE EXCLUSAO/ INDICES DE ASSOCIAGAO DETECCAO DE AREAS
INCLUSAO SOCIAL ESPACIAL LOCAL (LISA)  — COM REGIMES ESPACIAIS
GLOBAL APLICADOS A CIDADE DEFINIDOS E DE TRANSIGAO

FRAGMENTACAO URBANA PARA
DETECCAO DE PRIORIDADES LOCAIS
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FIGURA 5.2 — Defini¢ao de fragmentos urbanos: procedimentos e resultados esperados.

Deste modo, analises da matriz de correlagao, estatistica multivariada, testes “t” e “F”
sdo aplicadas aos 5 fragmentos urbanos buscando diagnosticar as varidveis
estatisticamente determinantes para o indice de exclusdo/inclusdo social revisto,

seguindo a mesma ldgica dos experimentos realizados no Capitulo 4.

Os modelos de regressdo propostos buscam entender, estatisticamente, como a variavel
dependente (Y) varia em relagdo as varidveis independentes (X,.1) nos diferentes
fragmentos da cidade. O modelo de regressdo adotado corresponde ao Modelo II Inter-
variaveis (Capitulo 4), por permitir diagnosticar com maior precisdo as multicorrelagdes
existentes entre os indices componentes do indice de exclusdo/inclusdo social revisto.
Desta forma, a composicdo dos modelos ¢ a mesma para todos os experimentos, o que
varia ¢ o local e o nimero de setores componentes. Como varidveis independentes tem-
se os indices simples e compostos integrantes das quatro utopias em relacao ao indice de
exclusao/inclusao social revisto. A Tabela 5.1 contém as areas de abrangéncia
juntamente com o numero de setores censitarios, a populagdo e o regime espacial

correspondentes.

O fragmento urbano Leste apresenta regime espacial de exclusdo/inclusao social
porque, embora em sua composi¢ao predomine indices negativos, ha alguns setores

positivos proximos ao zero.
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TABELA 5.1 — Setores Censitarios, Populacdo e Regime Espacial por Fragmento

Abrangéncia| N° de Setores | Populacdo | Regime Espacial
Cidade 342 439866 Exclusdo/InclusGo
Sul 24 26082 Exclusdo
Sul—A 9 11133 ExclusGo
Sul-B 7 14949 Exclus@o
Leste 24 38572 ExclusGo/InclusGo
Centro 34 32531 Incluséo
Transicdo | 19 20932 Transicdo
Transico |l 27 41637 Transicdo

De encontro com as tendéncias contemporaneas, os estudos realizados querem
contribuir para instrumentalizar o planejamento de politicas publicas territoriais, que
considerem o que o territorio estd apontando, ao invés de politicas que, em regra, se
impoe sobre o territorio. Para tal, pretende-se testar até que ponto abordagens realizadas
em maior detalhe, a partir da fragmentagdo do territdrio urbano, podem identificar, com
sensibilidade diferenciada, as heterogeneidades internas da cidade, medidas em fungao
da significancia estatistica das variaveis componentes do indice de exclusao/inclusao

social revisto nos diferentes fragmentos.

5.2 — Analise do Fragmento Sul

O fragmento sul da cidade possui indices variando entre —1,00 e 0,01 sendo,
caracteristicamente, uma area de exclusdo social, dotada de indices predominantemente
negativos. Os resultados apresentados a seguir permitem identificar quais variaveis sao
estatisticamente relevantes para a estrutura¢do do indice. A matriz de correlagdo, Tabela
5.2, apresenta como variaveis mais correlacionadas a exclusdo/inclusdo social revisto
DEducR, ISPrecR, MChFR, D10 14R, DRendR e DHabR. Dentre elas, a variavel
DEducR possui maior correlagdo, sendo multicorrelacionada com DRendR, D10 14R,

DHabR, ISPrecR, MAnalfR ¢ MChFR.
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TABELA 5.2 — Matriz de Correlagdo Correspondente ao Fragmento Sul

Matriz de Correlacéo referente a Regido Sul
As correlagdes em destaque vermelho sdo as menos significativas com p <,05000 / Para N=24
DRend |DEduc |D10_1|D5_9 |Long |DHab [Poplm [Hablm|AAPre |[ISPrec |[PTLix ([MAna|MChF | lex_R
R%d | R%d |4R%| R% | R% [R%d [pR% |[pPR% | cR% | R% |oR% [fR%| R% (i)
DRendR %d | 1,000 | 0,776 (-0,350( 0,038 | 0,183 | 0,379 | 0,217 | 0,101 |-0,032 | -0,592 | 0,037 |-0,299|-0,528 | 0,702

DEducR %d | 0,776 | 1,000 (-0,693(-0,107|-0,111] 0,672 | 0,197 | 0,019 |-0,205| -0,748 | 0,106 |-0,621(-0,784 | 0,891
D10_14R % (-0,350 | -0,693 | 1,000 | 0,149 | 0,310 |-0,700 | -0,077| 0,123 | 0,216 | 0,626 |-0,223|0,634| 0,709 | -0,728
D5_9R % 0,038 |-0,107 | 0,149 | 1,000 | 0,688 | -0,656 | 0,234 | 0,192 [-0,090 | -0,060 | -0,322 0,443 | 0,500 | -0,042
LongR % 0,183 (-0,111 (0,310 | 0,688 | 1,000 | -0,384 | 0,183 | 0,180 |-0,148 | -0,120 | -0,355( 0,530 0,272 | 0,097
DHabR % | 0,379 | 0,672 |-0,700|-0,656|-0,384| 1,000 |-0,001|-0,122]-0,153 | -0,516 | 0,376 |-0,606|-0,906| 0,701
PoplmpR % | 0,217 | 0,197 (-0,077| 0,234 | 0,183 |-0,001 | 1,000 | 0,887 | -0,126 | -0,245 | -0,128 | 0,064 |-0,090 | 0,238
HablmpR %d | 0,101 | 0,019 (0,123 (0,192 0,180 |-0,122| 0,887 | 1,000 | -0,002 | -0,058 | -0,096 | 0,035 | 0,079 | 0,017
AAPrecR % |-0,032 (-0,205 | 0,216 [-0,090(-0,148(-0,153 | -0,126 (-0,002 | 1,000 | 0,039 | 0,122 (-0,101| 0,135 | -0,421
ISPrecR % |-0,592 |-0,748 | 0,626 |-0,060(-0,120(-0,516 | -0,245 | -0,058 | 0,039 | 1,000 | 0,065 | 0,461 0,631 | -0,849
PTLixoR % | 0,037 | 0,106 |-0,223|-0,322(-0,355| 0,376 |-0,128|-0,096 | 0,122 | 0,065 | 1,000 (-0,085(-0,362| 0,008
MAnalfR % |-0,299 | -0,621 | 0,634 | 0,443 | 0,530 | -0,606 | 0,064 | 0,035 |-0,101 | 0,461 |-0,085 (1,000 | 0,662 | -0,456
MChFR % | -0,528 | -0,784 | 0,709 | 0,500 | 0,272 | -0,906 | -0,090 | 0,079 | 0,135 | 0,631 |-0,362| 0,662 | 1,000 | -0,769
lex_R (i) 0,702 | 0,891 (-0,728(-0,042( 0,097 | 0,701 | 0,238 | 0,017 |-0,421 | -0,849 | 0,008 (-0,456(-0,769| 1,000
Classif.: 5 1 4 11 10 6 9 12 8 2 13 7 3

E importante salientar que os indices de Alfabetizagdo Tardia (D10 14R) e de
Alfabetizacdo Precoce (D5 9R) ndo mostraram-se correlacionados significativamente
com DRendR, ao contrario do indice de DEducR. Este dado ¢ uma indicacdo de que os

dados de renda e educagdo, ndo necessariamente, possuem uma relagdo direta.

A varidvel ISPrec também apresenta correlacdo significativa com o indice de
exclusdo/inclusdo social revisto, correlacionando-se significativamente com DRendR,
DEducR e DHabR. Os indices D5 9R, LongR, PoplmpR, HablmpR e TPLixoR
apresentam correlagdo ndo significativa em relagdo ao indice de exclusdo/inclusdo

social revisto, sendo que PopImpR e HabImpR estdo correlacionadas entre si.

A regressdo, Tabela 5.3, contém todos os indices componentes das quatro utopias em

relacdo ao indice de exclusdo/inclusdo social revisto.
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TABELA 5.3 — Sumario de Regressdo Referente aos Dados Provenientes do Fragmento
Sul.

Sumario de Regressao: Variavel Dependente = lex R (i)/ R =
0,99925206 / R? = 0,99850469 / R? (Ajustado) = 0,99656078
IF(13,10) = 513,66 / p<,00000 / Erro Padrao Estimado = 0,01576

Desvio | t=b/c(b)
Padréao
Betas (b) de b t(337) p-valor
Intercepto (b,) [ -0,054086 | 0,027611 | -1,958816 | 0,078591
DRendR %d | 0,002669 | 0,000376 | 7,096564 | 0,000033
DEducR %d | 0,002069 | 0,000794 [ 2,606500 | 0,026198
D10_14R % | -0,001223 | 0,003313 | -0,369301 | 0,719603
D5_9R % 0,002699 | 0,000847 | 3,187903 | 0,009689
LongR % 0,013312 | 0,016245 | 0,819479 | 0,431611
DHabR %d | 0,003003 | 0,000380 | 7,910871 [ 0,000013
PoplmpR % | 0,043304 | 0,060980 | 0,710139 | 0,493845
HablmpR % [ -0,039593 | 0,040514 | -0,977261 | 0,351489
AAPrecR % | -0,002642 | 0,000155 | -17,038212 | 0,000000
ISPrecR % | -0,002318 | 0,000144 | -16,078654 | 0,000000
PTLixoR % | -0,002067 | 0,000857 | -2,411382 | 0,036597
MAnalfR % [ -0,000055 | 0,000838 | -0,065681 | 0,948926
MChFR % 0,000940 | 0,001436 | 0,654701 | 0,527431

O modelo acima aponta como varidveis ndo significativas D10_14R, LongR, PopImpR,
HabImpR, MAnalfR e MChFR. A sintese das seis varidveis simultaneamente sera

testada a seguir segundo dados presentes na regressao abaixo (Tabela 5.4) :
HO: B(D10_14R U LONGR U POP IMPR U HAB IMPR U M_ANALFR U MChFR) — 0

le B(D10_14R U LONGR U POP IMPR U HAB IMPR U M_ANALFR U MChFR) 7 0

TABELA 5.4 — Sumario de Regressao Referente aos Dados Provenientes do Fragmento
Sul (Modelo Sintese).

Sumario de Regresséo: Variavel Dependente = lex R (i)/ R =
0,99901574 / R? = 0,99803246 / R*(Ajustado) =0,99717166 /
F(7,16) =1159,4 / p<,00000 / Erro Padrdo Estimado = 0,01429
Desvio | t=b/c(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor
Intercepto (by) | -0,058594 | 0,019277 | -3,039558 | 0,007807
DRendR %d 0,002810 | 0,000257 | 10,939665 | 0,000000
DEducR %d 0,001581 | 0,000447 | 3,535461 | 0,002750
D5_9R % 0,003323 | 0,000354 | 9,390306 | 0,000000
DHabR %d 0,003118 | 0,000202 | 15,423306 | 0,000000
AAPrecR % | -0,002692 | 0,000122 | -21,988828 | 0,000000
ISPrecR % -0,002329 | 0,000123 | -18,905531 | 0,000000

PTLixoR % -0,002487 | 0,000523 | -4,750440 | 0,000217

Como F* esta dentro do intervalo de confianga aceita-se Hy. Portanto, as variaveis
podem ser eliminadas simultaneamente do modelo. Desta forma, as varidveis

identificadas como determinantes para a exclusdo/inclusdo social na regido Sul da
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cidade sao: DRendR, DEducR, D5 9R, DHabR, AAPrecR, PTLixoR e ISPrecR. A
equagdo de regressao estimada para o indice de exclusdo/inclusdo social sintese para o

fragmento Sul da cidade ¢:

TexR g s = -0,058594 +0,002810%*( DRendR) +0,001581*( DEducR) +0,003323
*( D5 _9R) +0,003118*(DHabR) —0,002692*(AAPrecR) —0,002329
*( ISPrecR) —0,002487*( PTLixoR)

Apesar do indice de DRendR ser altamente correlacionado com o indice de
desenvolvimento educacional, a correlacdo obtida em relagdo ao indice de
exclusdo/inclusdo social revisto, para o fragmento sul, ¢ maior para o DEducR, variando

de 0,891 para 0,702 (pagina 140).

As variaveis consideradas nao significativas para o indice, nos diferentes fragmentos,
devem manter coeréncia com os percentuais. Indices significativos para a exclusio
social, por exemplo, devem apresentar um baixo percentual, quando relacionados a
caracteristicas positivas e, alto percentual quando relacionados a caracteristicas
negativas. Desta forma, a validagdo dos modelos de regressdao como instrumento para a
sintese de variaveis, sera feita comparando-se a significancia estatistica, derivada das
analises multivariadas, em relagdo aos percentuais dos indices analisadas para cada

fragmento.

As variaveis DRendR e DEducR exercem influéncia significativa no indice de
exclusdo/inclusdo social na regido Sul da cidade. Os percentuais para renda indicam que
74% dos chefes de familia estdo abaixo da linha de referéncia de inclusdao (LRI)
ganhando abaixo de 3 salarios minimos. O DEducR dos chefes de familia ¢ de 40%
abaixo da LRI, ou seja, abaixo de 4 anos de estudo. Estes dados justificam a

permanéncia destas varidveis no modelo de regressao.

A permanéncia da variavel alfabetizacdo precoce (D5 9R) deve-se ao seu alto

percentual (43%) de criancgas alfabetizadas entre 5 e 9 anos de idade.
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A varidvel DHabR juntamente com AAPrecR e ISPrecR permanecem no modelo em
funcdo de seus percentuais. O fragmento sul apresenta 55% dos domicilios abaixo da
LRI, com mais de cinco moradores, 45% dos domicilios possuem precarias instalagdes
sanitarias e 7% precario abastecimento de agua, dados que justificam a permanéncia das

variaveis no modelo.

Importante destacar que a variavel precaria coleta de Lixo ndo apresenta percentual
relevante em relacdo as demais, embora tenha permanecido no modelo de regressdao
como significante. Esta discrepancia percentual entre os indices de qualidade ambiental,
Tabela 5.5, comprova o resultado das regressoes, mostrando que dentre eles, o indice
determinante para a exclusao/inclusdo social, na regido sul, é o de precaria instalagao
sanitaria (ISPrecR).

TABELA 5.5 — Percentual dos Indices de Qualidade Ambiental.

Indicadores | AAPrecR % |ISPrecR % | PTLixoR %
% 7,602 45,130 0,536

O indice de Habitacdes Precarias, composto pelos indices de HabImpR e PopImpR,
mostra ser uma medida estatisticamente ndo significativa para a estimativa da
exclusdo/inclusdo social no fragmento sul. Este fato deve-se aos baixos percentuais,
Tabela 5.6, das varidveis disponiveis e multicorrelacionadas, fatores que tornam o
indice inexpressivo para Sao José dos Campos. Entretanto, este resultado ndo invalida a
concepgdo do indice que foi adaptado para Sao José dos Campos em fun¢do da escassez
de variaveis (Capitulo 3).

TABELA 5.6 — Percentual dos Indices de Habita¢des Precarias.

Indicadores | PoplmpR % | HablmpR %
% 0,169 0,277

O indice de Longevidade, retirado do modelo, foi considerado uma variavel pouco
relacionada ao indice de exclusdo/inclusdo social. Este diagnostico deve-se a sua baixa
correlagdo, e a sua porcentagem irrelevante, somente 0,94% de pessoas com mais de 70
anos de idade na regido. Esta conclusdo, relaciona-se as andlises da natureza deste

indicador presentes no Capitulo 3.
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As variaveis D10_14R e MAnalfR relacionadas a educagdo, foram retiradas do modelo
por serem correlacionadas com DEducR, fato que sugere a permanéncia de apenas uma

delas como suficiente para a representatividade do modelo.

Embora os indices de MAnalfR e MChFR sejam correlacionados a exclusao/inclusao
social, ambos apresentam-se multicorrelacionados com diversos indices, dentre eles o

Des_Educ, o que mostra coeréncia na exclusdo destas varidveis do modelo.

Importante destacar que, da mesma forma que para a cidade (Capitulo 4), no fragmento
Sul, DEducR e DRendR apresentam-se altamente correlacionados entre si € com o

indice de exclusao/inclusio social.

As estatisticas mostram coeréncia em relagdo as varidveis diagnosticadas como
significativas pelas analises de regressdo. Os resultados sugerem que a baixa renda, os
baixos indices educacionais dos chefes de familia, a alta densidade habitacional e a
precariedade dos servicos de instalagdo sanitaria sao fatores interligados e determinantes

da exclusao/inclusao social no fragmento sul da cidade.

Um plano de acdo na regido deveria adotar como prioridade, em relagdo ao indice de
exclusdo/inclusdo social, investimentos em educacdo, geragdo de empregos e melhoria
dos servigcos publicos estruturais basicos relacionados a habitagcdo, esgoto e agua,

variaveis selecionadas pelos modelos de regressao.

5.2.1 — Analise dos Sub-fragmentos A e B, Internos ao Fragmento Sul

No fragmento sul da cidade realizou-se um experimento em maior detalhe, tendo como
objetivo investigar se as caracteristicas acima variavam dentro do fragmento, indicando
necessidades, e portanto, planos diferenciados de acdo. Como o niimero de setores ¢
menor do que o numero de varidveis, em 1991, ndo € possivel realizar andlises de

regressao para os sub-fragmentos A e B. Entretanto, as estatisticas basicas oferecem
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dados importantes para atingir os objetivos mencionados. A Figura 5.3 apresenta a

subdivisdao do fragmento Sul nos sub-fragmentos A ¢ B.

O sub-fragmento A é composto por bairros como
Campo dos Alemaes e Jardim D. Pedro II e sub-
fragmento B por Jd. Imperial, Jd. Colonial e Jd.
Cruzeiro do Sul.

FIGURA 5.3 — Subdivisdes do fragmento Sul analisadas.

Desta forma, os sub-fragmentos A e B sdo analisados comparativamente tendo por
objetivo verificar e entender as possiveis diferencas internas presentes no fragmento

Sul.

Observa-se um comportamento padrdo no que se refere a renda nas trés abordagens,
indicando maior porcentagem de chefes de familia abaixo da LRI, Tabela 5.7,

concentrando-se, predominantemente na faixa de 1 a 2 salarios minimos, Tabela 5.8.

TABELA 5.7 — Percentuais Referentes ao Indice de Renda.

Indicadores Abaixo da Ll % [ PRI % | Acima da LI %
% sub-fragmento A 85,685 11,083 2,976
% sub-fragmento B 65,448 21,377 12,282
% fragmento Sul 74,323 17,058 7,966

TABELA 5.8 — Percentuais Referentes ao Indice de Renda por Faixas de Salério.

Indicadores SRend % |Ate_1%(|1.2% | 23% | 3.5% [5_10 % | 10_15 % | 15_20 % | Mais_20 %
% sub-fragmento A | 11,596 | 24,320 | 33,915 | 15,854 [ 11,083 | 2,617 0,205 0,000 0,154
% sub-fragmento B | 8,797 13,642 (24,904 | 18,105 | 21,377 | 10,412 1,105 0,510 0,255
% fragmento Sul 9,132 17,256 | 28,919 | 19,016 | 17,059 [ 6,800 0,731 0,237 0,198

Para a educacdo, as trés abordagens apresentam alta concentracdo percentual de chefes
de familia abaixo da LRI, Tabela 5.9. Entretanto, diferem quanto a porcentagem de
chefes de familia na LRI. O sub-fragmento A ¢ o unico em que o percentual de chefes

de familia abaixo do PRI, ultrapassa o percentual localizado na LRI.
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TABELA 5.9 — Percentuais Referentes ao Indice de Desenvolvimento Educacional.

Indicadores

Abaixo da LRI %

Padrao Inclusao %

Acima da LRI %

% sub-fragmento A

50,487

% sub-fragmento B

33,532

% fragmento Sul

40,344

41,508
44,666
44,396

9,236
20,867
15,141

A Tabela 5.10 mostra que embora o desenvolvimento educacional na regido sul
concentra-se no PRI, os percentuais abaixo da LRI concentram-se na faixa de 1 a 3 anos

de estudo, sendo que a pior situacdo encontra-se no sub-fragmento A.

TABELA 5.10 — Percentuais Referentes ao Indice de Desenvolvimento Educacional
por Faixas de Anos de Estudo.

Indicadores ChFAnalf % | ChF_1_3_AE % | ChF_4_7_AE % | ChF_8_10_AE % | ChF_11_14_AE % | ChF_>15_AE %
% sub-fragmento A 20,934 29,554 41,508 7,029 2,001 0,205
% sub-fragmento B 11,730 21,802 44,666 14,705 5,822 0,340
% fragmento Sul 15,418 24,926 44,396 10,951 3,914 0,277

A Tabela 5.11 mostra heterogeneidades internas no que se refere a alfabetizagdo
infantil. Constata-se que o sub-fragmento A apresenta a menor porcentagem de
alfabetizacdo precoce (D5 9R) em detrimento de um aumento no indice de

alfabetizagdo tardia (D10_14R).

TABELA 5.11 — Percentuais Referentes aos Indices de Alfabetizacdo Precoce e Tardia.

Indicadores D5_9R % D_10_14R %
% sub-fragmento A 37,864 6,601
% sub-fragmento B 49,014 3,191
% fragmento Sul 43,217 4,778

A Longevidade, Tabela 5.12, apresenta percentuais irrelevantes nas trés abordagens
confirmando a reduzida influencia deste indicador no indice de exclusdo/inclusdo social

revisto.

TABELA 5.12 — Percentuais Referentes aos Indices de Longevidade.

Indicadores LongR %
% sub-fragmento A 0,737
% sub-fragmento B 1,296
% fragmento Sul 0,944

A Densidade Habitacional apresenta os mesmos padrdes relacionados a renda, com
maior percentual de moradores por domicilios abaixo da LRI (Tabela 5.13) e
concentrados, preferencialmente, na faixa de 4 4 5 moradores por domicilio (Tabela

5.14).
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TABELA 5.13 — Percentuais Referentes ao Indice de Densidade Habitacional.

TABELA 5.14

Indicadores %

Abaixo da LRI %

Padrao Inclusédo %

Acima da LRI %

% sub-fragmento A 67,624 17,394 14,982
% sub-fragmento B 45,899 22,439 31,662
% fragmento Sul 55,386 20,043 24,629

Faixas de Moradores por Domicilio.

— Percentuais Referentes ao Indice de Densidade Habitacional em

Indicadores % D_1_Mor | D_2_Mor | D_3_Mor | D_4 Mor | D_5_Mor | D_6_Mor | D_7_Mor | D_8_Mor | D_9_Mor | D_10_Mor
% sub-fragmento A| 1,129 5,233 8,620 17,394 20,267 17,034 10,929 7,440 5,131 6,824
% sub-fragmento B| 4,207 11,432 16,022 22,439 20,102 12,070 5,312 3,697 2,210 4,171
% fragmento Sul 2,886 8,618 13,125 20,043 20,478 14,272 7,867 5,120 3,479 2,507

Os indices relacionados a qualidade ambiental, Tabela 5.15, enfatizam a importancia

das abordagens em maior detalhe visto que, quando se analisa o fragmento sul o

diagnéstico ¢ de que as instalagdes sanitarias precisam de melhorias. Entretanto, quando

se subdivide este fragmento percebe-se que a maior parte dos problemas relacionados ao

esgoto sdo provenientes do sub-fragmento A, onde 99% dos domicilios possuem

instalagdes de esgoto precarias.

TABELA 5.15 — Percentuais Referentes aos Indices de Qualidade Ambiental.

Indicadores AAPrecR % ISPrec % |PTLixoR %
% sub-fragmento A 12,333 99,538 0,771
% sub-fragmento B 0,212 12,962 0,510
% fragmento Sul 7,602 45,130 0,536

As estatisticas a seguir, Tabela 5.16, mostram que, as variaveis PopImpR e HablmpR

continuam percentualmente irrelevantes, exercendo influéncia reduzida no indice de

exclusdo/inclusdo social.

TABELA 5.16 — Percentuais Referentes ao Indice de Habitagdes Improvisadas.

Indicadores PoplmpR % | HablmpR %
% sub-fragmento A 0,027 0,154
% sub-fragmento B 0,376 0,103
% fragmento Sul 0,169 0,277

A maior concentracdo de mulheres analfabetas e de chefes de familia ocorre na sub-

regido A (Tabela 5.17), entretanto como ja discutido anteriormente (Capitulo 3) este

indice apresenta problemas relacionados a utilizagdo da varidvel MChFR como um

indicador de exclusdo/inclusdo social.
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TABELA 5.17 — Percentuais Referentes aos Indices de Mulheres Analfabetas e Chefes
de Familia.

Indicadores MAnalfR | MChfR

% sub-fragmento A | 27,992 25,295
% sub-fragmento B | 24,658 12,410
% fragmento Sul 26,361 18,521

Comparativamente percebe-se, internamente ao fragmento Sul, que o sub-fragmento A
apresenta indices piores em relagdo ao sub-fragmento B, sendo indicado como area
prioritdria a investimentos emergenciais. Desta forma, a abordagem intra-fragmentos
aproxima ainda mais o planejador das necessidades prioritarias de investimentos através

da distingdo de possiveis heterogeneidades internas aos fragmentos.

Tanto para o sub-fragmento A quanto para o B o diagnostico indica necessidade de
investimentos na geracdo de: oportunidades de emprego; acesso aos equipamentos de
ensino; melhorias na infra-estrutura habitacional e de abastecimento de esgoto e agua.
Portanto, a subdivisdo do fragmento Sul em areas menores mostrou-se util para a
deteccao de prioridades locais, com maior sensibilidade diagnosticando necessidades de

investimentos diferenciadas entre os sub-fragmentos A e B.

5.3 — Analise do Fragmento Leste

O fragmento Leste da cidade apresenta indices variando entre —0,5 e 0,5 sendo,
caracteristicamente, uma area ao redor da linha de referéncia de inclusdo, na qual

predominam indices de exclusao social.

A matriz de correlagcdo, Tabela 5.18, apresenta como variaveis mais correlacionadas ao
indice de exclusdo/inclusdo social revisto, DRendR, DEducR, AAPrecR e ISPrecR. Os
indices MChFR, D10 14R, D5 9R, LongR, DHabR, PopImpR, HabImpR, PTLixoR e
MAnalfR apresentam correlacdo ndo significativa em relagdo ao indice sendo que,

PopImpR e HabImpR continuam altamente correlacionadas entre si.
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TABELA 5.18 — Matriz de Correlacdo Referente ao Fragmento Leste.

Matriz de Correlacéo referente a Regido Leste
As correlagdes em destaque vermelho sdo as menos significativas com p < ,05000 / Para N=24

DRend [DEduc |D10_14(D5_9 (Long [DHabR [Popim [HablmpR|AAPre |ISPre [PTLix [MAnalf |MChF | lex_R
R%d | R%d | R% |R% | R% %d | pR % % cR% [cR%|oR%| R% R % (i)
DRendR %d | 1,000 | 0,822 | -0,220 | 0,366 | 0,263 | -0,105 | -0,076 | 0,007 |-0,131 |-0,259]|0,123 | -0,096 |-0,262| 0,662

DEducR %d | 0,822 | 1,000 | -0,316 | 0,501 0,173 | -0,020 |-0,248 | -0,168 |[-0,029 (-0,122|0,219| -0,115 |-0,268| 0,574
D10_14R % | -0,220| -0,316 | 1,000 |-0,578|-0,253| -0,252 |-0,251| -0,216 |-0,016 (0,279]0,025| 0,320 (-0,096 | -0,315
D5_9R % | 0,366 | 0,501 | -0,578 | 1,000 0,475 | 0,289 | 0,120 | 0,115 | 0,185 |-0,291| 0,030 -0,032 | 0,330 | 0,387
LongR % | 0,263 | 0,173 | -0,253 (0,475 1,000 | 0,258 | 0,175 | 0,306 | 0,369 |-0,504|0,101( 0,232 | 0,615 | 0,191
DHabR %d | -0,105 | -0,020 | -0,252 | 0,289 0,258 | 1,000 | 0,373 | 0,257 | 0,484 |0,174(0,037| 0,171 | 0,312 | -0,256
PoplmpR % | -0,076 | -0,248 | -0,251 | 0,120 0,175 | 0,373 | 1,000 [ 0,924 | 0,202 |-0,030(-0,137| -0,214 | 0,188 | -0,135
HablmpR % | 0,007 | -0,168 | -0,216 [ 0,115] 0,306 | 0,257 | 0,924 [ 1,000 | 0,214 |-0,044(-0,118]| -0,192 | 0,171 | -0,106
AAPrecR % |-0,131( -0,029 | -0,016 (0,185] 0,369 | 0,484 | 0,202 | 0,214 1,000 | 0,287 (0,099 | -0,047 | 0,074 | -0,657
ISPrecR % |-0,259|-0,122 | 0,279 |-0,291|-0,504| 0,174 |-0,030 | -0,044 | 0,287 [1,000|0,059| -0,051 |-0,476 | -0,701
PTLixoR % | 0,123 | 0,219 | 0,025 {0,030 0,101 | 0,037 |-0,137| -0,118 | 0,099 [ 0,059 1,000 0,397 | 0,069 | -0,008
MAnalfR % | -0,096 | -0,115 | 0,320 |-0,032| 0,232 | 0,171 |-0,214| -0,192 | -0,047 [-0,051]|0,397 | 1,000 [ 0,462 | 0,025
MChFR % |-0,262|-0,268 | -0,096 | 0,330 0,615 0,312 | 0,188 [ 0,171 0,074 |-0,476( 0,069 | 0,462 | 1,000 | 0,095
lex R (i) [ 0,662 | 0,574 | -0,315 | 0,387 0,191 | -0,256 | -0,135| -0,106 | -0,657 (-0,701|-0,008| 0,025 | 0,095 | 1,000
Classif.: 2 4 6 5 8 7 9 10 3 1 13 12 1

A andlise de significancia de indicadores presente no modelo de regressdo, Tabela 5.19,
aponta como varidveis ndo significativas para o modelo D10 _14R, LongR, PopImpR,

HabImpR, PTLixoR e MChFR.

TABELA 5.19 — Sumario de Regressao Referente ao Fragmento Leste (Modelo
Completo).

Sumario de Regressao: Variavel Dependente = lexR_Leste (i) /
R =0,99876502 / R 2= 0,99753156 / R? (Ajustado) = 0,99432258
/ F(13,10) = 310,86 / p<0,00000 / Erro Padréo Estimado =

0,01750
Desvio | t=b/a(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor

Intercpt (bo) | -0,141636 | 0,043988 | -3,219871 | 0,009177
DRendR %d | 0,002416 | 0,000445 ( 5,427183 | 0,000290
DEducR %d | 0,003333 | 0,000468 | 7,121899 [ 0,000032
D10_14R % | 0,004257 | 0,003110 [ 1,368978 | 0,200968

D5_9R % 0,005237 | 0,000872 | 6,008294 | 0,000131

LongR % -0,000073 | 0,014366 | -0,005072 | 0,996053
DHabR %d | 0,002929 | 0,000861 [ 3,402472 | 0,006743
PoplmpR % | 0,017320 | 0,061228 | 0,282876 | 0,783041
HablmpR % | 0,003079 | 0,036238 | 0,084959 | 0,933971
AAPrecR % | -0,002760 | 0,000132 [ -20,941683 | 0,000000
ISPrecR % | -0,002625 | 0,000154 | -17,094107 | 0,000000
PTLixoR -0,002288 | 0,001385 | -1,651385 | 0,129670
MAnalfR % | 0,001276 | 0,000646 | 1,974394 | 0,076583
MChFR % | -0,003979 | 0,002571 | -1,547350 | 0,152818

A sintese simultanea das varidveis € testada a seguir tendo como parametros o modelo

de regressao completo e o sintetizado (Tabela 5.20). As hipoteses testadas sdo:
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Ho: Bp10_14R U LONGR U POP IMPR U HAB IMPR U PTLixoR U MChFR) = 0

Hi: Bb 10 14R U LONGR U POP IMPR U HAB IMPR U PTLixoR U MChFR) # 0

TABELA 5.20 — Sumario de Regressao Referente ao Fragmento Leste (Modelo

Sintese).

Sumario de Regresséo: Variavel Dependente = lexR_Leste (i)/ R
=0,99766516 / R 2= 0,99533577 / R? (Ajustado) = 0,99329517 /
F(7,16) =487,77 / p<0,00000 / Erro Padrao Estimado = 0,01901

Desvio | t=b/c(b)

Padréao
Betas (b) deb t(337) p-valor

Intercepto (bo) | -0,112077 | 0,043146 | -2,597636 |0,019434
DRendR %d | 0,002827 | 0,000383 | 7,374156 (0,000002
DEducR %d | 0,003065 | 0,000416 [ 7,358750 |0,000002

D5_9R % 0,004394 | 0,000745 | 5,897881 |0,000022
DHabR %d 0,002622 | 0,000733 | 3,577452 |0,002516
AAPrecR % | -0,002766 | 0,000102 | -27,124717 | 0,000000
ISPrecR % | -0,002440 | 0,000117 | -20,821065 |0,000000
MAnalfR % | 0,000509 | 0,000465 [ 1,093543 |0,290346

Como F* <F aceita-se Hyp com 95% de confianga. Apos a regressdo a variavel MAnalfR
torna-se ndo significativa indicando sua possivel retirada do modelo. Tendo como
hipoteses Ho: B Manairk = 0 € Hi: B manairr # 0 € como pardmetro tyanair = 1,093 tem-se,
pela tabela normal (Neter et al., 1996), o limiar de aceitagcdo de 1,3 a 90% de confianga,

aceitando-se H.

Desta forma, além do coeficiente de correlagdo multipla (r), para o indice de MAnalfR,
ser estatisticamente ndo significativo para o modelo (t<1,96), sua retirada acarreta uma
variagdo irrelevante no (R) variando de 0,9976 para 0,9974, confirmando sua retirada

sem provocar alteracdes significativas no modelo.

Apesar do indice de DRendR continuar altamente correlacionado ao indice de
Desenvolvimento Educacional a correlagdo obtida em relacdo ao indice de

exclusao/inclusao social ¢ maior para o DEducR, variando de 0,662 para 0,574.

Portanto, os indices diagnosticados como significativos para a exclusao/inclusao social
no fragmento Leste da cidade sdo: DRendR, DEducR, D5 9R, DHabR, AAPrecR e
ISPrecR. A equacdo de regressdo estimada para exclusdo/inclusdo social sintese para o

fragmento Leste da cidade ¢:
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[exR iese s = -0,097536 +0,002819*(DRendR) +0,003049*(DEducR) +0,004353
*(D5_9R) +0,002805*(DHabR) -0,00278*(AAPrecR) —0,002450
*(ISPrecR)

A Tabela 5.21, referente aos dados de renda, mostra que 52% dos chefes de familia
encontram-se abaixo da LRI, fato que justifica a permanéncia desta varidavel como
significativa para a composi¢ao do indice de exclusao/inclusao social revisto.

TABELA 5.21 — Percentuais Referentes ao Indice de Renda.

Indicadores | Abaixo da LI | Padrao R Incl. | Acima da LI

% 52,359 24,048 22,888

Para o DEducR, Tabela 5.22, percebe-se uma melhora em relagdo a regido Sul, onde o
maior percentual de chefes de familia encontra-se na LRI, entre 4 ¢ 7 anos de estudo,
além disto as porcentagens acima e abaixo da LRI sdo praticamente equivalentes.

TABELA 5.22 — Percentuais Referentes ao Indice de Desenvolvimento Educacional.
Indicadores | Abaixo da LI | Padrao R Incl. | Acima da LI

% 26,322 45,128 27,948

O fragmento Leste da cidade praticamente ndo possui criangas alfabetizadas tardiamente
(2,57%) e quase a metade (49%) das criangas sdo alfabetizadas precocemente entre os 5
e os 9 anos de idade. Conjuntamente, a alta correlagdo da variavel D10 _14R com o

DEducR valida a exclusdo da mesma pelo modelo de regressao (Tabela 5.19).

A Densidade Habitacional, Tabela 5.23, apresenta comportamento semelhante a renda,
com a maior porcentagem de domicilios abaixo da LRI, ou seja, com mais de 5
moradores por domicilio.

TABELA 5.23 — Percentuais Referentes ao Indice de Densidade Habitacional

Indicadores | Abaixo da LI | Padrdo R Incl. | Acima da LI

% 41,978 24,662 33,360

O fragmento Leste apresenta certas pendéncias no que se refere aos indicadores de
qualidade ambiental, com 29% dos domicilios com AAPrecR e 39% com ISPrecR

(ambas dotadas de alta correlacdo com a exclusdo/inclusdo social), justificando a
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permanéncia das mesmas no modelo de regressdo. Em contrapartida, o baixo percentual

de PTLixoR (2,09%) justifica sua retirada do modelo.

Os percentuais irrelevantes dos indices de LongR (0,87%), PopImpR (0,13%) e
HabImpR (0,23%) influenciam pouco no computo final do indice de exclusdao/inclusao
social. Concomitantemente, a multicorrelagdo existente entre PopImpR e HabImpR sdo

fatores que mostram a coeréncia da sintese destas variaveis pelo modelo de regressao.

As variaveis MChFR e MAnalfR possuem correlagdo nado significativa com o indice de
exclusdo/inclusdo social e baixos percentuais, justificando a exclusdo das mesmas pelo

modelo de regressao.

Desta forma, as varidveis diagnosticadas como determinantes para o indice
exclusdo/inclusdo social, no fragmento Leste da cidade, voltam-se para a necessidade de
geracdo de empregos, condicdes de acesso a educagdo, melhorias na infra-estrutura de

abastecimento de 4agua, instalagdes sanitarias e moradia.

5.4 — Analise do Fragmento Central

Em contraponto as regides anteriormente escolhidas buscou-se um fragmento teste
dotado de regime espacial de inclusdo social, composto por indices positivos variando
entre 0,54 e 1,00. Desta forma, os resultados obtidos nas regressdes sempre serdo
reportados ao indice de exclusdo/inclusdo social em questdo, resultando, neste caso, nas

varidveis estatisticamente determinantes para a inclusao social.

A matriz de correlagdo, Tabela 5.24, mostra como indices mais correlacionados ao
indice de exclusdo/inclusdo social revisto, DRendR, DEducR, D5 9R e MAnalfR,

sendo que renda e educagdo continuam multicorrelacionados.
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TABELA 5.24 — Matriz de Correlagdo: Fragmento Central.

Matriz de Correlacao referente a regido Central da Cidade / p <,05000 / Para n=34
DRend |DEduc [D10_14|D5_9 (Long [DHabR|Popim Hablm |AAPrec |ISPre |PTLixo |MAnalf |[MChF| lex_R
R%d |[R%d | R% |R% | R% | %d |pR% | pPR% R% |cR%| R% R % R (i)
DRendR %d | 1.000 | 0.897 | -0.083 | 0.553 |-0.243| -0.206 |-0.295 | -0.370 | -0.192 |-0.277| -0.145 | -0.805 |-0.321| 0.841

DEducR %d | 0.897 | 1.000 | -0.182 | 0.416 (-0.323| -0.081 |-0.290 | -0.415 | -0.276 |-0.267| -0.107 | -0.817 |-0.081| 0.863
D10_14R % | -0.083 | -0.182 | 1.000 |-0.215|0.260 | -0.035 |-0.190 | -0.204 | 0.050 [0.045| -0.015 | -0.026 |0.003 | -0.193
D5 9R % | 0.553 | 0.416 | -0.215 | 1.000 | 0.044 | -0.186 |-0.090 | -0.124 | -0.068 |-0.117| -0.134 | -0.403 |-0.453| 0.578
LongR % |-0.243 [-0.323 | 0.260 |0.044 | 1.000| 0.273 | 0.149 | 0.018 | -0.116 [0.134 | -0.058 | 0.006 |0.298 | -0.080
DHabR %d | -0.206 | -0.081 | -0.035 {-0.186| 0.273 | 1.000 | 0.132 | 0.015 | -0.372 |-0.248| -0.160 | -0.030 |0.722| 0.286
PoplmpR % | -0.295 | -0.290 | -0.190 (-0.090| 0.149 | 0.132 | 1.000 | 0.916 | 0.039 |-0.166| -0.177 | 0.308 |0.084 | -0.238
HablmpR % | -0.370 | -0.415| -0.204 |-0.124|0.018 | 0.015 | 0.916 | 1.000 | 0.164 |-0.148| -0.144 | 0.408 |-0.018|-0.389
AAPrecR % | -0.192 [ -0.276 | 0.050 (-0.068|-0.116|-0.372 | 0.039 | 0.164 | 1.000 [0.432| 0.244 | 0.348 |-0.293( -0.397
ISPrecR % | -0.277 |-0.267 | 0.045 [-0.117|0.134 | -0.248 |-0.166 | -0.148 | 0.432 | 1.000 | 0.611 | 0.181 |-0.181(-0.374
PTLixoR % | -0.145 | -0.107 | -0.015 {-0.134|-0.058| -0.160 |-0.177 | -0.144 | 0.244 [0.611| 1.000 | -0.042 |-0.292( -0.230
MAnalfR % | -0.805 | -0.817 | -0.026 |-0.403| 0.006 | -0.030 | 0.308 | 0.408 | 0.348 |0.181| -0.042 | 1.000 |0.011|-0.774
MChFR % | -0.321 |-0.081| 0.003 |-0.453|0.298 | 0.722 | 0.084 | -0.018 | -0.293 |-0.181| -0.292 | 0.011 |1.000| 0.045
lex_R (i) | 0.841 | 0.863 | -0.193 | 0.578 |-0.080| 0.286 |-0.238 | -0.389 | -0.397 |-0.374| -0.230 | -0.774 |0.045| 1.000

Classif.: 2 1 11 4 12 8 9 6 5 7 10 3 13

O modelo de regressdo completo, Tabela 5.25, indica como varidveis estatisticamente
ndo significativas D10 14R, PopIlmpR, HablmpR, AAPrec, ISPrec, PTLixoR e
MChFR.

TABELA 5.25 — Sumario de Regressdo Referente ao Fragmento Central (Modelo
Completo).

Sumario de Regressao: Varidvel Dependente = lex_R Centro (i)
/R =0,99847073 / R? = 0,99694379 / R? (Ajustado) =
0,99495726 / F(13,20) =501,85 / p<0,00000 /

Erro Padréo Estimado = 0,01049

Desvio |t=b/o(b)
Padrao

Betas (b) de b t(337) p-valor
Intercepto (bo) | -0,122285 | 0,043030 | -2,841852 | 0,010078
DRendR %d | 0,002952 | 0,000321 | 9,191225 | 0,000000
DEducR %d | 0,004699 [ 0,000451 | 10,412303 | 0,000000
D10_14R % | -0,005731 | 0,003400 | -1,685544 | 0,107424
D5_9R % 0,003654 | 0,000321 | 11,368511 | 0,000000
LongR % 0,005851 | 0,001683 | 3,477366 | 0,002376
DHabR %d 0,003341 [ 0,000155 | 21,537341 | 0,000000
PoplmpR % | -0,005272 | 0,004965 | -1,061653 | 0,301046
HablmpR % | -0,001521 | 0,004572 | -0,332759 | 0,742779
AAPrecR % | -0,018291 | 0,016093 | -1,136599 | 0,269142
ISPrecR % | -0,001247 | 0,002056 | -0,606577 | 0,550956
PTLixoR -0,002567 | 0,006027 | -0,425868 | 0,674752
MAnalfR % | 0,003801 | 0,001142 | 3,328026 | 0,003353

MChFR % -0,000617 | 0,000655 | -0,942053 | 0,357406

A sintese simultanea das 7 varidveis ¢ testada a seguir tendo como pardmetros o modelo

de regressdo completo e o sintese (Tabela 5.26). As hipoteses testadas sdo:
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HO: B(D10714R w POP IMPR U HAB IMPR U AAPRECR U ISPRECR U PTLIXOR U M_ChFR) — 0

Hl: B(D10714R v BPOP IMPR U HAB IMPR U AAPRECR U ISPRECR U PTLIXOR U M_ChFR) #0

TABELA 5.26 — Sumario de Regressdao Referente ao Fragmento Central (Modelo

Sintese).

Sumario de Regressao: Variavel Dependente = lex_R Centro (i) /
R =0,99703476 / R? = 0,99407830 / R? (Ajustado) = 0,99276237 /

F(6,27) =755,42 / p<0,00000 /
Erro Padrdo Estimado = 0,01257

Desvio |t=b/a(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor

Intercepto (bo) (-0,166677 | 0,032652 | -5,104648 | 0,000023
DRendR %d | 0,003095 | 0,000278 | 11,145077 | 0,000000
DEducR %d | 0,004743 | 0,000389 | 12,199193 | 0,000000

D5_9R % 0,003897 | 0,000296 | 13,175797 | 0,000000
LongR % 0,004644 | 0,001557 | 2,981598 | 0,006011
DHabR %d | 0,003309 | 0,000121 | 27,257854 | 0,000000
MAnalfR % | 0,003793 | 0,001041 | 3,644059 | 0,001126

Como F* < F, aceita-se Hy com 95% de confianga, confirmando a possibilidade de
retirada das sete varidveis do modelo. A variavel LongR possui baixa correlacdo com a
exclusdo/inclusdo social e a varidvel MAnalfR, embora possua uma correlagdo
significativa com a exclusdo/inclusdo social, apresenta-se correlacionada com o
DEducR. Estes dois fatores somados a menor significancia estatistica destas variaveis,
em relacao as demais, mostrado no modelo acima, levam ao teste da sintese simultanea
destas varidveis do modelo. O teste a seguir, Tabela 5.27, busca elimina-las

simultaneamente tendo por hipoteses:
Ho: BronGr = PmanaLrr = 0

Hi: Broncr # B manaLer # 0

TABELA 5.27 — Sumario de Regressdo Referente ao Fragmento Central (Modelo

Sintese).

Sumario de Regressao: Variavel Dependente = lex_R Centro
(i) // R=0,99529082 / R* = 0,99060381 / R? (Ajustado) =
0,98930778 / F(4,29) =764,34 / p<0,00000 /

Erro Padréo Estimado = 0,01528
Desvio |t=b/o(b)
Padréao
Betas (b) de b t(337) p-valor

Intercepto (bo) |-0,077847| 0,028638 | -2,718357 | 0,010958
DRendR %d | 0,002829 | 0,000319 | 8,867101 | 0,000000
DEducR %d | 0,003987 | 0,000411 | 9,697379 | 0,000000

D5_9R % 0,004084 | 0,000351 | 11,637771 | 0,000000
DHabR %d | 0,003306 | 0,000138 | 23,953565 | 0,000000
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Como F* < F, aceita-se Hy com 99% de confianga, indicando como variaveis
determinantes para a inclusdo social na regido central, DRendR, D5 9R, DEducR, e

DHabR.

Apesar do coeficiente de correlacdo multipla (r) para as variaveis LongR e MAnalfR ser
significativo, sua retirada do modelo acarreta uma alteragdo irrelevante no (r), variando
de 0,997 para 0,995 justificando a possibilidade de desconsidera-las simultaneamente.
Desta forma, a equagdo de regressdo estimada para exclusdo/inclusdo social sintese para

a regido Central da cidade é:

TexR cenro s = -0,077847 +0,002829*(DRendR) +0,003987*(DEducR) +0,004084
*(D5_9R) +0,003306*(DHabR)

Apesar do indice de DRendR continuar altamente correlacionado ao indice de
desenvolvimento educacional, a correlacdo obtida em relagdo ao indice de

exclusdo/inclusdo social é maior para o DEducR, variando de 0,863 para 0,841.

Os resultados sao utilizados comparativamente aos obtidos nos demais fragmentos para
verificar as diferencas e a coeréncia dos procedimentos aplicados. As estatisticas
referentes ao fragmento teste em questdo buscam mostrar a coeréncia dos resultados

derivados das regressdes obtidas.

O maior percentual de chefes de familia com saldrios acima da LRI (72%),
concentrados na faixa de mais de 20 saldrio minimos, Tabela 5.28, justifica a
permanéncia desta varidvel no modelo em func¢do de sua alta influencia positiva no
indice de exclusao/inclusdo social revisto.

TABELA 5.28 — Percentuais Referentes ao Indice de Renda por Faixas de Salario.
Indicadores | SRend | ate_1_SM (1_2_SM |2_3_SM |3_5_SM | 5_10_SM | 10_15_SM | 15_20_SM | Mais_20_SM

% 1,664 3,018 5,075 4,455 8,155 17,984 15,886 11,855 26,305

Com relacdo a educag@o observa-se 0 mesmo comportamento, com o maior percentual
de Chefes de Familia acima da LRI (78,8%) concentrados na faixa de mais de 15 anos
de estudo, Tabela 5.29, justificando a significancia estatistica atribuida ao DEducR pelo

modelo de regressao.
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TABELA 5.29 — Percentuais Referentes ao Indice de Desenvolvimento Educacional

or Anos de Estudo.
Indicadores | ChF_Analf | CF_1_3_AE | CF_4_7_AE | CF_8_10_AE | CF_11_14_AE | CF_>15_AE

% 1,199 3,090 11,907 8,124 21,747 48,941

Os indices relacionados a educagdo infantil refletem as condi¢des acima com 70% das
criancas alfabetizadas precocemente e apenas 0,38% alfabetizadas tardiamente.
Paralelamente, a baixa correlagdo da varidvel D10 14R (-0,193) com o indice de

exclusao/inclusao social justifica a sintese desta pelo modelo de regressao.

O indice de densidade habitacional segue as tendéncias dos indices de DRendR e
DEducR apresentando maior percentual acima da LRI, ou seja, nimero de moradores
por domicilio inferior a 4, Tabela 5.30, e mais concentrados na faixa de 4 moradores por
domicilio, Tabela 5.31. Estes dados justificam a permanéncia da variavel DHabR no
modelo.

TABELA 5.30 — Percentuais Referentes ao Indice de Densidade Habitacional

Indicadores | Abaixo da LI | Padrao R Incl. | Acima da LI

% 23,721 24,372 53,328

TABELA 5.31 — Percentuais Referentes ao Indice de Densidade Habitacional em
Faixas de Moradores por Domicilio.

Indicadores | D_1_Mor | D_2_Mor | D_3_Mor | D_4 Mor | D_5_Mor | D_6_Mor | D_7_Mor | D_8_Mor | D_9_Mor | D_10_Mor

% 13,711 20,403 19,214 24,372 15,545 5,147 1,783 0,698 0,238 0,310

\

Os indices relacionados a qualidade ambiental na regido central apresentaram os
menores percentuais de abastecimento precario de dgua (0,054%), precaria instalagdao
sanitaria (0,96%) e precério tratamento de lixo (0,23%) justificando a retirada das

mesmas do modelo.

O indice de Longevidade é o maior dentre todas as andlises (3,57%), entretanto
percentualmente continua ndo significativo em relagdo ao indice de exclusdo/inclusao
social. Os indices de PopImpR e HabIlmpR permanecem com baixos percentuais,
inferiores a 1%, e correlacionados entre si, fatores que sugerem a sintese destas

variaveis do modelo.
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O indice de MAnalfR apresenta porcentagem reduzida em relagdo as areas de exclusao
social e ¢ correlacionado ao DEducR e a DRendR. O indice de MChFR possui variagao
percentual independente da condi¢do social sendo, neste caso, praticamente igual ao
valor obtido para a regido Sul, fatores que indicam a possibilidade de retirada destes

indices do modelo. A Tabela 5.32 apresenta os percentuais para ambos s indices.

TABELA 5.32 — Percentuais Referentes aos indices de Mulheres Analfabetas e Chefe
de Familia.

Indicadores | MAnalfR | MChFR
% 3,582 18,181

Portanto, pode-se identificar heterogeneidades internas a cidade, proporcionando como
resultado, o diagnostico de varidveis estatisticamente determinantes para a inclusdo e
para a exclusdo social, gerando um instrumento de auxilio ao entendimento tedrico das
desigualdades sociais nos diferentes territorios que compoe a cidade, que aliado a
producdo dos “Mapas Sintese”, tornam-se Uteis ao planejamento de politicas publicas

efetivamente territoriais.

5.5 — Analise do Fragmento de Transicao I

A presencga de outliers no fragmento de Transi¢ao I ndo permite distinguir a presenga de
um regime espacial definido. Isto ocorre em funcao da discrepancia existente entre os
valores dos indices componentes do fragmento, os quais variam entre —0,77 e —0,68, nos

setores outliers, € entre —0,07 € 0,36 nos demais setores.

A analise de fragmentos com auséncia de regimes espaciais definidos busca verificar se,
da mesma forma que nas demais andlises, ¢ possivel identificar as varidveis mais

relacionadas ao indice de exclusao/inclusdo social.

A matriz de correlacdo, Tabela 5.33, mostra como indices mais correlacionados a
exclusdo/inclusdo social sio DEducR, ISPrecR, PTLixoR, MAnalfR, DRendR ¢ DHabR

sendo que DRendR e DEducR continuam correlacionados entre si. Os indices MChFR,
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PopImpR, HabImpR e AAPrecR apresentam correlacdo ndo significativa em relagdo ao

indice sendo que, PopImpR e HabImpR continuam altamente correlacionados entre si.

TABELA 5.33 — Matriz de Correlagdo Referente ao Fragmento de Transi¢do I da
Cidade.

Matriz de Correlagao referente a regido de Transigao |
As correlagdes em destaque vermelho sdo as menos significativas com p < 0,05000 / Para N=19
DRend |DEduc |D10_14 [D5_9R|Long |[DHab [Poplm [Hablmp |AAPrec|ISPre |PTLixo |MAnalf |MChFR| lex_R
R%d | R%d | R% % R% | R%d | pR % R % R% [cR%| R% R % % (i)
DRendR %d | 1,000 | 0,893 | -0,692 | 0,667 |0,474| 0,679 | 0,199 | 0,327 | -0,068 |-0,786| -0,708 | -0,854 | -0,131 | 0,901

DEducR %d | 0,893 | 1,000 | -0,852 | 0,733 | 0,476| 0,769 | 0,242 | 0,378 | -0,324 |-0,901| -0,897 | -0,875 | -0,052 | 0,966
D10_14R % | -0,692 | -0,852 | 1,000 |-0,646 (-0,487|-0,736 | -0,220 | -0,279 | 0,518 | 0,815| 0,869 | 0,743 | 0,008 |-0,853
D5_9R % | 0,667 | 0,733 | -0,646 | 1,000 | 0,603 | 0,723 | 0,351 | 0,508 | -0,408 [-0,743| -0,749 | -0,789 | 0,212 | 0,818
LongR % | 0,474 | 0,476 | -0,487 | 0,603 | 1,000 | 0,639 | 0,866 | 0,846 | -0,278 |-0,487| -0,480 | -0,618 | 0,276 | 0,585
DHabR %d | 0,679 | 0,769 | -0,736 | 0,723 | 0,639 | 1,000 | 0,365 | 0,476 | -0,343 |-0,763| -0,781 | -0,823 | 0,130 | 0,868
PoplmpR % | 0,199 | 0,242 | -0,220 | 0,351 | 0,866 | 0,365 | 1,000 | 0,924 | -0,187 |-0,223| -0,223 | -0,374 | 0,213 | 0,295
HablmpR % | 0,327 | 0,378 | -0,279 | 0,508 | 0,846 | 0,476 | 0,924 | 1,000 | -0,122 {-0,304| -0,286 | -0,510 | 0,250 | 0,424
AAPrecR % | -0,068 | -0,324 | 0,518 |-0,408 |-0,278|-0,343| -0,187 | -0,122 | 1,000 | 0,350 | 0,523 | 0,419 | -0,261 | -0,341
ISPrecR % | -0,786 | -0,901 | 0,815 |-0,743 |-0,487|-0,763 | -0,223 | -0,304 | 0,350 | 1,000 | 0,948 | 0,785 | -0,021 | -0,934
PTLixoR % | -0,708 | -0,897 | 0,869 |-0,749 |-0,480|-0,781 | -0,223 | -0,286 | 0,523 | 0,948 | 1,000 | 0,787 | -0,017 | -0,914
MAnalfR % | -0,854 | -0,875| 0,743 |-0,789 (-0,618|-0,823 | -0,374 | -0,510 | 0,419 | 0,785 | 0,787 | 1,000 | -0,167 | -0,910
MChFR % |-0,131 (-0,052 | 0,008 | 0,212 |0,276| 0,130 | 0,213 | 0,250 | -0,261 {-0,021| -0,017 | -0,167 | 1,000 | 0,023
lex_R (i) | 0,901 | 0,966 | -0,853 | 0,818 |0,585| 0,868 | 0,295 | 0,424 | -0,341 |-0,934| -0,914 | -0,910 | 0,023 | 1,000

Classif.: 5 1 7 8 9 6 12 10 11 2 3 4 13

A andlise de significincia de indicadores presente no modelo de regressdo, Tabela 5.34,

aponta como variaveis ndo significativas para o modelo D10 _14R, LongR e PTLixoR.

TABELA 5.34 — Sumadrio de Regressdo Referente ao Fragmento de Transi¢do I
(Modelo Completo).

Sumario de Regressao: Variavel dependente = lexR Transl /
R =0,99972222 / R? = 0,99944452 | R? (Ajustado) =,99800029
1 F(13,5)= 692,02 / p<0,00000 / Erro Padréo Estimado = 0,01390

Desvio [t=b/a(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor

Intercepto (bg) | -0,031074 | 0,062669 | -0,495844 | 0,641028
DRendR %d | 0,005113 | 0,000790 | 6,471748 | 0,001312
DEducR %d | 0,002303 | 0,000892 | 2,580965 | 0,049374
D10_14R % | -0,001073 | 0,002005 | -0,535374 | 0,615337

D5_9R % 0,002042 | 0,000812 | 2,515045 | 0,053497

LongR % -0,000205 | 0,009042 | -0,022629 | 0,982821
DHabR %d 0,004734 | 0,000501 | 9,457921 | 0,000223
PoplmpR % | -0,057111 | 0,027051 | -2,111232 | 0,088484
HablmpR % | 0,090846 | 0,032909 | 2,760515 | 0,039810
AAPrecR % | -0,011170 | 0,003304 | -3,380475 | 0,019664
ISPrecR % -0,001761 | 0,000455 | -3,869484 | 0,011766
PTLixoR -0,003610 | 0,002086 | -1,730369 | 0,144123
MAnalfR % 0,004296 | 0,001308 | 3,283388 | 0,021873
MChFR % 0,002173 | 0,001105 | 1,966428 | 0,106409

A sintese simultanea das 3 varidveis ¢ testada a seguir tendo como pardmetros o modelo

de regressao completo e o sintetizado (Tabela 5.35). As hipoteses testadas sdo:
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Ho: Bpio_14r U LoNrG U pTLIXOR) = 0 € Hi: BD10 14R U LONGR U PTLIXOR) % O

TABELA 5.35 — Sumadrio de Regressao Referente ao Fragmento de Transicdo I
(Modelo Sintese).

Sumario de Regressao: Variavel Dependente = Exc_Social_Revisto
/ R =0,99950206 / R?= 0,99900436 / R? (Ajustado) = 0,99775981 /
F(10,8) =802,70 / p<0,00000 / Erro Padrao Estimado =: 0,01471

Desvio t=b/o(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor
Intercepto (bo) | -0,074643 | 0,057374 | -1,300993 | 0,229480
DRendR %d 0,004645 | 0,000590 7,874243 | 0,000049
DEducR %d 0,003213 | 0,000613 | 5,242504 | 0,000781
D5_9R % 0,002475 | 0,000807 3,067980 | 0,015395
DHabR %d 0,004999 | 0,000437 | 11,433642 | 0,000003
PoplmpR % | -0,043506 | 0,023650 | -1,839581 | 0,103112
HablmpR % 0,068854 | 0,031611 2,178151 | 0,061038
AAPrecR % | -0,012774 | 0,003132 | -4,078695 | 0,003541
ISPrecR % -0,002369 | 0,000326 | -7,267456 | 0,000087
MAnalfR % 0,004176 | 0,001236 3,378897 | 0,009657
MChFR % 0,001722 | 0,001006 | 1,711582 | 0,125335

Como F* < F, aceita-se Hy com 95% de confianga, confirmando a possibilidade de
retirada das trés variaveis do modelo. Apos a regressao as variaveis PopImpR e MChFR
tornam-se ndo significativas para o modelo. A proxima regressdo, Tabela 5.36, embasa

o teste para a retirada simultanea das duas variaveis do modelo tendo por hipdteses:

Ho: B(POPJMPR v BMChFR)z 0 e Hi: B(POPJMPR V) BMChFR)i 0

TABELA 5.36 — Sumario de Regressdo Referente ao Fragmento de Transi¢do I
(Modelo Sintese).

Sumario de Regressao: Variavel dependente = lexR Transl| /
R =0,99909673 / R? = 0,99819428 / R? (Ajustado) = 0,99674970 /
F(8,10) =690,99 / p<0,00000 / Erro Padréo Estimado = 0,01772

Desvio [t=b/a(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor

Intercepto (by) | -0,084923 | 0,057958 | -1,465255 | 0,173573
DRendR %d | 0,003808 | 0,000588 | 6,475041 | 0,000071

DEducR %d | 0,003624 | 0,000633 | 5,725264 | 0,000192

D5_9R % 0,003394 | 0,000836 | 4,059394 | 0,002289
DHabR %d 0,004804 | 0,000518 | 9,266067 | 0,000003
HablmpR % | 0,013495 | 0,011380 | 1,185857 | 0,263091
AAPrecR % | -0,008570 | 0,002972 | -2,883250 | 0,016295
ISPrecR % | -0,002214 | 0,000356 | -6,218159 | 0,000099
MAnalfR % | 0,002512 | 0,001262 | 1,990951 | 0,074503
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Como F* <F, aceita-se Hy com 95% de confianca. Apds a regressao observa-se que as
variaveis HabImpR e MAnalfR também tornam-se nao significativas para o modelo,

resultado que conduz a proxima regressao, Tabela 5.37.

TABELA 5.37 — Sumario de Regressdo Referente do Fragmento de Transi¢do I
(Modelo Sintese).

Sumario de Regressao: Variavel dependente = lexR Trans | /
R =0,99872017 / R? = 0,99744198 R?/ (Ajustado) =
0,99616297 / F(6,12)=779,85 / p<0,00000 /

Erro Padrdo Estimado = 0,01925

Desvio [t=b/a(b)
Padréo
Betas (b) de b t(337) p-valor
Intercepto (bo) | -0,050204 | 0,054285 | -0,924819 | 0,373284
DRendR %d | 0,002982 | 0,000463 | 6,441629 | 0,000032
DEducR %d | 0,003681 | 0,000675 | 5,452014 | 0,000147
D5_9R % 0,003335 | 0,000836 | 3,989163 | 0,001796
DHabR %d 0,004382 | 0,000482 | 9,081713 | 0,000001
AAPrecR % | -0,004680 | 0,002478 | -1,888452 | 0,083372

ISPrecR % -0,002300 | 0,000366 | -6,282960 | 0,000040

Como F*<F aceita-se Hy da mesma forma que para os demais testes excluindo as
variaveis do modelo simultancamente. Apos a regressdo a varidvel AAPrecR torna-se
nao significativa indicando sua possivel retirada do modelo. Tendo como hipoteses Hy:
Baarrecr= 0 € Hj. Bagua # 0 € como parametro taaprecr = 1,88 tem-se, pela tabela normal
(Neter et al., 1996), o limiar de aceitagdao de 1,89 a 97% de confianga, aceitando-se Hy.
Desta forma, a equacdo de regressao estimada para exclusdo/inclusdo social sintese para

a regido de Transi¢do I da cidade é:

IexR irans 1 s = -0,101332 +0,002503*(DRendR) +0,004156*(DEducR) +0,003796
*(D5_9R) +0,004422*(DHabR) -0,002302*(ISPrec)

Apesar do indice de DRendR continuar altamente correlacionado ao indice de
desenvolvimento educacional a correlagdo obtida em relagdo ao indice de

exclusao/inclusao social revisto € maior para o DEducR, variando de 0,966 para 0, 901.

As estatisticas referentes a area de Transigdo I indicam que 56,7% dos chefes de familia
ganham abaixo da LRI. O contrario se observa em relacdo aos dados de educacdo com
36,3% dos chefes de familia localizados na LRI e 36% localizados acima da LRI. A alta

porcentagem de criancas alfabetizadas precocemente (52%) em relacdo a 3% de
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criancas alfabetizadas tardiamente pode estar relacionada a melhora significativa no

indice de DEducR.

A densidade habitacional também comporta-se, preferencialmente, acima da LRI, com
46% de domicilio com menos de 4 moradores e 32% de domicilios baixo da LRI com
mais de 4 moradores. As variaveis PopImpR, HabIlmpR, LongR, AAPrecR e PTLixoR
sdo pouco correlacionadas ao indice de exclusdo/inclusdo social e exercem baixa
influencia seu computo devido aos seus baixos percentuais. Interessante notar que nesta
regido os percentuais de MAnalfR e MChFR sdo praticamente equivalentes, 19,98% e

19,21%.

Desta forma, as variaveis diagnosticadas como determinantes para a exclusao/inclusao
social no fragmento de Transi¢do I da cidade voltam-se para a gera¢do de empregos,

melhorar o acesso a educagdo, melhorias na infra-estrutura de esgoto e moradia.

5.6 - Fragmento de Transicao 11

O fragmento de Transicao II esta localizado entre regimes espaciais definidos de

inclusao a Norte e exclusao a Sul. com indices variado entre 0,40 ¢ 0,01.

A matriz de correlacdo, Tabela 5.38, mostra como indices mais correlacionados a
exclusao/inclusao social DEducR, DRendR ¢ MAnalfR sendo que renda e educagdo
continuam multicorrelacionados. Os indices LongR, DHabR, AAPrecR e PTLixoR
apresentam as menores correlacdes em relacao a exclusdo/inclusdo social. As varidveis

PopImpR e HabImpR continuam altamente correlacionadas entre si.
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TABELA 5.38 — Matriz de Correlagdo: Fragmento de Transi¢ao II da Cidade.

Matriz de Correlagao referente a area de Transigéo Il
As correlagdes em destaque vermelho sdo as menos significativas com p < 0,05000 / Para N=27

DRend |DEduc [D10_14 |D5_9R |LongR|DHab |Poplm |Hablm [AAPrec|ISPrec |PTLixo [MAnalf |MChFR| lex_R
R%d |R%d | R% % % R%d | pPR% | pPR% | R% R % R % R % % (i)

DRendR %d | 1,000 | 0,823 | -0,349 | 0,181 |-0,128|-0,066 | 0,209 | 0,176 | 0,068 | -0,109 | -0,226 | -0,616 | 0,165 | 0,907

DEducR %d | 0,823 | 1,000 | -0,157 | 0,231 |-0,012| 0,022 | 0,355 | 0,342 | 0,157 | -0,159 | -0,184 | -0,674 | 0,275 | 0,918

D10_14R % | -0,349 | -0,157 | 1,000 |-0,158 | 0,328 | 0,124 | 0,122 | 0,091 | 0,273 | 0,263 | 0,123 | 0,300 | 0,271 | -0,287

D5 9R % | 0,181 | 0,231 | -0,158 | 1,000 | 0,259 |-0,037 | 0,154 | 0,040 | 0,119 | -0,383 | -0,130 | -0,249 | 0,190 | 0,371

LongR % |-0,128|-0,012| 0,328 | 0,259 | 1,000 | 0,358 | 0,098 | 0,117 | 0,259 | -0,122 | 0,113 | 0,182 | 0,408 | 0,079

DHabR %d | -0,066 | 0,022 | 0,124 |-0,037 | 0,358 | 1,000 | 0,413 | 0,411 | 0,358 | -0,260 | -0,019 | -0,226 | 0,222 | 0,166

PoplmpR % | 0,209 | 0,355 | 0,122 | 0,154 | 0,098 | 0,413 | 1,000 | 0,915 | 0,282 | -0,079 | -0,178 | -0,254 | 0,193 | 0,334

HablmpR % | 0,176 | 0,342 | 0,091 | 0,040 | 0,117 | 0,411 | 0,915 | 1,000 | 0,192 | -0,016 | -0,111 | -0,260 | 0,183 | 0,287

AAPrecR % | 0,068 | 0,157 | 0,273 | 0,119 | 0,259 | 0,358 | 0,282 | 0,192 | 1,000 | -0,035 | -0,089 | -0,157 | 0,056 | 0,186

ISPrecR % | -0,109 | -0,159 | 0,263 | -0,383 |-0,122-0,260 | -0,079 | -0,016 | -0,035 | 1,000 | 0,020 | 0,394 | -0,148 | -0,268

PTLixoR % | -0,226 | -0,184 | 0,123 |-0,130 | 0,113 [-0,019 | -0,178 | -0,111 | -0,089 | 0,020 | 1,000 | 0,012 | 0,125 | -0,248

MAnalfR % | -0,616 | -0,674 | 0,300 |-0,249 | 0,182 |-0,226 | -0,254 | -0,260 | -0,157 | 0,394 | 0,012 | 1,000 | -0,166 |-0,649

MChFR % | 0,165 | 0,275 | 0,271 | 0,190 | 0,408 | 0,222 | 0,193 | 0,183 | 0,056 | -0,148 | 0,125 | -0,166 | 1,000 | 0,306

lex R (i) | 0907|0918 | -0,287 | 0,371 | 0,079 | 0,166 | 0,334 | 0,287 | 0,186 | -0,268 | -0,248 | -0,649 | 0,306 | 1,000

Classif.: 2 1 7 4 13 12 5 8 11 9 10 3 6

A andlise de significincia de indicadores presente no modelo de regressdo, Tabela 5.39,
aponta como varidveis nao significativas para o modelo LongR, PopIlmpR, HabImpR,

AAPrecR, ISPrecR, PTLixoR ¢ MChFR.

TABELA 5.39 — Sumaério de Regressdo Referente ao Fragmento de Transigdo II
(Modelo Completo).

Sumario de Regressao: Variavel dependente = lexRTrans Il (i)/
R =0,99817836 / R = 0,99636004 / R* (Ajustado) = 0,99272008 /
F(13,13) =273,73 / p<0,00000 / Erro Padréo Estimado = 0,01105
Desvio |t=b/o(b)
Padréao
Betas (b) de b t(337) p-valor
Intercepto (bo) | -0,085113| 0,027025 | -3,149354| 0,007681

DRendR %d 0,003238( 0,000214 | 15,150294| 0,000000
DEducR %d 0,003923( 0,000257 | 15,237522( 0,000000
D10_14R % -0,008350( 0,002902 | -2,876977( 0,012968
D5_9R % 0,003615( 0,000456 | 7,928994( 0,000002
LongR % -0,001637| 0,006797 | -0,240854( 0,813425
DHabR %d 0,003437( 0,000342 | 10,036387( 0,000000
PoplmpR % [ -0,012665| 0,015352 | -0,824969| 0,424269
HablmpR % | -0,006614| 0,012220 | -0,541292| 0,597461
AAPrecR % 0,010623( 0,016022 | 0,662978| 0,518928
ISPrecR % -0,004330( 0,002346 | -1,845735( 0,087822
PTLixoR % -0,004115( 0,009780 | -0,420784| 0,680786
MAnalfR % 0,002641( 0,000484 | 5,454329( 0,000110
MChFR % 0,001443( 0,000843 | 1,711274( 0,110769

A sintese simultdnea das 7 varidveis ¢ testada a seguir tendo como pardmetros o modelo

de regressao completo e o sintetizado (Tabela 5.40). As hipoteses testadas sdo:

HO: B(LONGR w POPIMPR U HABIMPR U AAPrecR U ISPrecR U PTLixoR U MChFR) = 0
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Hl: B(LONGR u POPIMPR U HABIMPR U AAPrecR U ISPrecR U PTLixoR U MChFR) # 0

TABELA 5.40 — Sumaério de Regressdo Referente ao Fragmento de Transigdo II
Modelo Sintese).

Sumario de Regressao: Variavel dependente = lexR Trans Il (i)
R =0,99553057 / R =0,99108111 / R? (Ajustado) = 0,98840545
F(6,20) =370,41 / p<0,00000 / Erro Padrao Estimado = 0,01395

Desvio |t=b/o(b)
Padréao
Betas (b) de b t(337) p-valor
Intercepto (bo) | -0,091857 | 0,028868 | -3,181972 0,004685
DRendR %d 0,003271 | 0,000257 | 12,738375 0,000000
DEducR %d | 0,003755 | 0,000301 | 12,457230 0,000000
D10_14R % | -0,008335 | 0,003086 | -2,701415 0,013735
D5_9R % 0,003931 | 0,000456 | 8,613946 0,000000
DHabR %d 0,003311 | 0,000318 | 10,411189 0,000000

MAnalfR % 0,002346 | 0,000498 | 4,708758 0,000135

Como F* < F, aceita-se Hy com 95% de confianga. Apods a regressdo os indices
D10 14R e MAnalfR apresentaram os menores valores de t embora significativos, o
proximo teste, Tabela 5.41, visa excluir estas duas varidveis do modelo devido a baixa
correlagdo de D10 14 com o indice de exclusdo/inclusdo social e devido as

multicorrelagdes da variavel MAnalfR com DEducR e DRendR.

TABELA 5.41 — Sumario de Regressdo Referente ao Fragmento de Transigdo II
(Modelo Sintese).

Sumario de Regresséao: Variavel dependente = lexR Trans Il
(i) R = 0,99000072 / R*= 0,98010143 / R? (Ajustado) =
0,97648351 / F(4,22) =270,90 / p<0,00000 /

Erro Padréo Estimado = 0,01987
Desvio |t=b/a(b)
Padrao
Betas (b) de b t(337) p-valor

Intercepto (by)|-0,046486 | 0,037165 | -1,250825 | 0,224138
DRendR %d | 0,003307 | 0,000336 | 9,850373 | 0,000000
DEducR %d | 0,003097 | 0,000383 | 8,083124 | 0,000000

D5_9R % 0,003766 | 0,000638 | 5,898259 | 0,000006
DHabR %d | 0,002756 | 0,000423 | 6,507968 | 0,000002

SSE(F)= 0,003297
SSE(R-9)= 0,01066
F*=3,474314

F(9; 27;0,995)= 3,69

Como F* < F aceita-se Hy da mesma forma que para os demais testes, excluindo as

variaveis do modelo simultaneamente.

Desta forma, a equagdo de regressao estimada para exclusdo/inclusdo social sintese para

a regido de Transigao II da cidade é:

TexR irans 11 s = -0,046486 +0,003307*(DRendR) +0,003097*(DEducR) +0,003766
*(D5_9R) +0,002756*(DHabR)

176



Apesar do indice de DRendR continuar altamente correlacionado ao indice de
desenvolvimento educacional a correlagdo obtida em relagdo ao indice de

exclusao/inclusdo social revisto ¢ maior para o DEducR, variando de 0, 918 para 0, 907.

As estatisticas referentes a area de Transi¢do II indicam que 42,47% dos chefes de
familia ganham abaixo da LRI. O contrdrio se observa em relagdo aos dados de
educacao com 40,92% dos chefes de familia localizados na LRI e 38,29% localizados
acima da LRI. A alta porcentagem de criangas alfabetizadas precocemente (57,7%) em
relacdo a 3% de criangas alfabetizadas tardiamente pode estar relacionada a melhora

significativa no indice de DEducR.

A densidade habitacional apresenta percentuais semelhantes abaixo (38,9%) e acima
(34,3%) da LRI. As varidveis PoplmpR, HabImpR, LongR, AAPrecR, ISPrecR e
PTLixoR sdo pouco correlacionadas ao indice de exclusdo/inclusdo social revisto e

exercem baixa influencia seu computo devido aos seus baixos percentuais.

Interessante notar que nesta regido os percentuais de MAnalfR e MChFR sao
praticamente equivalentes, 14% e 11%. Desta forma, as varidveis diagnosticadas como
determinantes para a exclusdo/inclusdo social na regido de Transicdo I da cidade
voltam-se para a geracdo de empregos, melhorar o acesso a educagdo e melhoria das

condi¢des de moradia.

5.7 - Analise Espacial dos Resultados Obtidos

Este item tem por finalidade apresentar os “Mapas Sintese” resultantes da equagdes de
regressdo estimadas para os fragmentos urbanos juntamente com os indices de

associacao espacial.
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Os experimentos desenvolvidos a partir da fragmentacdo urbana apresentaram como
resultado 5 “Mapas Sintese” correspondentes aos fragmentos Sul, Leste, Central e

Transicao I e II.

A semelhanca presente entre os “Mapas Sintese” obtidos para os fragmentos e os
Revistos correspondentes, ¢ o método considerado para a validagdo dos experimentos
realizados acima. Regides diagnosticadas, predominantemente, como de exclusdo ou de
inclusdo social na cidade, ndo podem mudar sua condicdo quando abordadas na escala

dos fragmentos urbanos.

Desta forma, os mapas apresentados a seguir satisfazem as condi¢des acima, tornando
as equacdes de regressdao estimadas para os fragmentos, um instrumento para a
caracterizagdo de prioridades “locais”. Pode-se constatar também, que a sintese das
varidveis menos significativas evidencia melhor as diferengas internas a cada
fragmento, revelando uma gradacdo entre piores e melhores condigdes internas aos
mesmos. A Figura 5.4 apresenta os mapas sintese regionais juntamente com os mapas

revistos correspondentes a cada regido analisada.

Complementarmente, a analise espacial de areas aplicada aos fragmentos teste, pode
fornecer dados para o estudo das diferentes propriedades existentes entre areas dotadas
de regimes espaciais definidos e areas de transi¢do. Para tal, serdo utilizados o indice
Local de Moran e a Média Mdvel para destacar os regimes e as tendéncias espaciais
internas a cada fragmento, evidenciando possiveis heterogeneidades em clusters de
exclusdo ou de inclusdo social e areas de transicdo. O objetivo principal é verificar a
possibilidade de utilizacao da andlise espacial de areas para evidenciar as diferencas

internas aos fragmentos.
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FIGURA 5.4 — Espacializagdo dos “Mapas Sintese” referentes as 5 regides teste
analisadas.
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FIGURA 5.4 — Continuagdo: Espacializagdo dos “Mapas Sintese” referentes as 5
regides teste analisadas.

O indice Global de Moran aplicado as cinco regides estudadas confirma a presenca de
uma estrutura de correlagao espacial, com valores entre 0,5490 e 0,7871 destacando-se,

como excecao, a area de Transicao I com IGM de 0,1775.

A Figura 5.5 apresenta os resultados da aplicagdo dos indices espaciais Global de
Moran, Local de Moran e Média Moével. A gradagdo de cores em azul e amarelo tem por
objetivo evidenciar que tanto para os fragmentos dotados de exclusdo quanto para os

dotados de inclusdo social ha gradagdes internas que evidenciam piores e melhores

indices.
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FIGURA 5.5 — Mapas resultantes da Analise Espacial dos “Mapas Sintese” referentes
aos fragmentos urbanos. ( Continua )
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Constata-se que o maior IGM obtido refere-se a regido Central da cidade,
caracteristicamente de alta inclusdo social. A presenca de um regime espacial definido
deve-se aos altos valores observados (Z;) juntamente com as altas médias (WZ)
entretanto, pode-se distinguir uma gradacdo interna onde os indices de
exclusdo/inclusdo social variam entre: 1) 1,00 e 0,82, mais incluidos. 2) 0,79 e 0,54,

menos incluidos.

A regido Sul, igualmente dotada de um alto IGM (0,7666), evidencia a presenca de
regimes espaciais, neste caso, resultantes de baixos valores observados (Z;) e baixas
médias (WZ;). Estes resultados permitem distinguir uma gradagdo interna onde os
indices de exclusdo/inclusdo social variam entre: 1) —1,00 e —0,58, mais excluidos.

2) 0,45 e 0,019, menos excluidos. Estes resultados comprovam as analises realizadas
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para as sub-regides A e B (item 5.1.1) e, conseqlientemente, validam a utilizagdo da

analise espacial para deteccao de diferencas internas aos fragmentos.

A regido Leste, com IGM de 0,5490, também apresenta uma gradac¢do interna com
indices de exclusdo/inclusao social variando entre: 1) -0,59 ¢ —0,30. 2) —0,21 ¢ 0,40. O
IGM ¢é menor que nos dois primeiros casos porque seus valores sdo medianos, entre -0,5
e +0,5, ao redor da PRI, enquanto os demais localizam-se no extremo positivo ou

negativo.

A érea de Transicao I apresenta o menor IGM indicando uma baixa associagdo espacial.
O fato de estar localizada entre regimes espaciais definidos, de exclusdo a Norte e
inclusdo a Sul, bem como a presenca de setores outliers pode ser uma explicagdo para
este fato. Para verificar a influéncia dos outliers calculou-se o IGM desconsiderando-os,
o que resultou em um aumento do IGM de 0,1775 para 0,4839 o qual, embora maior,
ainda indica associacdo espacial reduzida. O ILM permite visualizar a predominancia
da area de transicao e a Média Movel indica a tendéncia de um pequeno agrupamento

de inclusao social ao centro do fragmento.

A possivel formagdo deste cluster de inclusdo social é enfatizada pelas estatisticas
apresentados no item 5.4 indicando bons indices relacionados a educagdo e a moradia.
A baixa associacdo espacial obtida para o fragmento deve-se aos setores outliers
dotados de indices abaixo da PRI que analisados em conjunto com os demais setores
reduzem a autocorrelacdo espacial. A Figura 5.6, embasada em trabalho de campo
realizada em julho de 2000, constatou a presenca de favelas nestes dois setores

caracterizando-os como outliers em relagao aos demais.

Em relagdo a 4area de Transicdo I, a éarea II apresenta um maior IGM (0,6938),
possivelmente por ndo possuir outliers e estar entre, ¢ mais proxima a 2 fragmentos

dotados de regime espacial bem definido, seguindo as tendéncias espaciais dos mesmos.
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FIGURA 5.6 — Caracterizacao do fragmento de Transi¢do 1.

Na direcdo Sul, caracteristicamente de exclusdo social, apresenta indices menores em
relagdo a direcdo Norte, proxima a regido central da cidade, cluster de alta inclusao
social. Desta forma, pode-se perceber gradagdes internas nesta regido, com indices de
exclusdo/inclusdo social variando entre: 1) 0,01 e 0,14, menos positivos. 2) 0,15 e 0,40,
mais positivos. Calculou-se o IGM desconsiderando-se os mais positivos a fim de
investigar melhor o comportamento das areas de transi¢ao. Obteve-se, como resultado,
uma diminui¢do do IGM para 0,4266 indicando reduzida associag¢do espacial. A Figura

5.7 apresenta a caracterizagdo da regido de Transicao II.

Desta forma, as areas de transi¢ao analisadas espacialmente permitiram definir: 1) Uma
tendéncia de comportamento dos dados que se adequa a localizacdo dos regimes
espaciais, sendo mais positiva em direcdo a clusters de inclusdo e mais negativa em
direcdo a clusters de exclusdo social. 2) A influéncia de outliers caracterizando a

aleatoriedade espacial nas regides de transigao.
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FIGURA 5.7 - Caracterizagdo do fragmento de Transi¢ao II.

Constata-se que a andlise espacial de areas apresenta potencial para a deteccdo de
diferengas internas aos fragmentos, & medida que o indice Local de Moran (calculado
pelo desvio em relagdao a média global da variavel estudada no setor em relagdo a média
dos setores vizinhos) consegue captar uma gradacao entre os melhores e os piores
indices, confirmada pela Média Moével que evidencia a tendéncia espacial da variavel

para cada fragmento.

Este instrumental utilizado ao longo dos Capitulos 4 e 5, possui uma relagao direta com
o conceito de “enclaves”, enquanto agrupamentos de exclusdo ou inclusdo social
resultantes de um processo de intensa segregacdo socioespacial, que distancia

populacdes segundo graus diferenciados de necessidades/caréncias (Koga, 2001).

Neste contexto, os enclaves permeiam tanto o universo da exclusdo quanto da inclusdo
social, delimitando regides com regimes espaciais definidos. Entretanto, esta
dependéncia ¢ ocasionada por caracteristicas diferenciadas onde: (1) Os enclaves de
exclusdo sdo resultantes da dependéncia espacial positiva associada a precariedades
multiplas, enquanto (2) nos enclaves de inclusdo, esta dependéncia esta associada a

satisfagdes multiplas.

185



Caldeira (1997 e 2000) denomina “enclaves fortificados” os “enclaves” de alta inclusao
social onde a classe média-alta se enclausura em espagos fechados dotados de alta
concentragdo de servigos e comércio rodeados por grades e sistemas de seguranca. Este
tipo de “enclave” produz uma cidade ainda mais fragmentada, aumentando a segregacao
socioespacial (Caldeira, 2001) e, conseqiientemente, aumentando 0s processos que
levam a exclusdo social. Sdo José dos Campos apresenta evidéncias deste processo na
regido central da cidade, enclave de inclusdo social dotado de alta concentracdo de

condominios fechados.

Desta forma, se um enclave consolida-se enquanto um agrupamento dotado de certa
“similaridade” interna que permite destacd-lo do todo, ou seja, distingui-lo
espacialmente, entdo, os candidatos a “enclaves” sdo passiveis de serem detectados pelo
método proposto. Entretanto, se a producao da diversidade socioterritorial é constatada
inter e intra fragmentos, pode-se sugerir que os fragmentos em si, sejam considerados

“enclaves”, e um “enclave” pode conter varios outros.

r

O limite para a deteccdo da segregacdo socioespacial, ou seja, dos “enclaves”, ¢
delimitado pela natureza dos dados disponiveis. Para Sao José¢ dos Campos este limite ¢
imposto pelo recorte territorial dos setores censitarios, entretanto, a obtengao de dados
mais refinados, possibilitaria detectd-los numa resolu¢do maior que a dos setores. A

Figura 5.8 ilustra as diferentes abordagens possiveis para a deteccao de enclaves.

Desta forma, um “enclave” pode ser entendido como um cluster, um agrupamento de
exclusdo/inclusdo social. Importante destacar que os limites existentes entre os enclaves
detectados para a cidade ndo sdo abruptos, mas envoltos por regides de transi¢do
dotadas de baixa associacao espacial, enquanto nas abordagens intra-fragmentos e intra-

censitaria, estas transigdes tornam-se gradativamente abruptas.
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FIGURA 5.8 - Diferentes abordagens possiveis para a detec¢ao destes enclaves.

Verifica-se, portanto, que abordagens realizadas a partir da fragmentacdo do territorio
urbano, podem identificar, com sensibilidade diferenciada, as heterogeneidades internas
a cidade em funcao da significancia estatistica e espacial das variaveis em diferentes
regides. Estas diferengas podem ser traduzidas como um aumento da sensibilidade do
indice em funcdo de sua sintese, trazendo a tona as necessidades prioritarias locais no

espaco urbano sem descaracterizar os regimes espaciais correspondentes a cada

fragmento.
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5.8 — Analise dos Resultados Obtidos

As técnicas propostas e os resultados gerados, voltam-se para a necessidade de
discussdes no ambito das politicas publicas elaboradas através de mapas e indicadores.
Neste contexto, torna-se importante a produg¢do de indicadores que expressem a

diversidade espacial das desigualdades sociais.

A pesquisa de métodos para a avaliagdo estrutural dos indicadores, juntamente com
novas formas de abordagem e tratamento dos dados, representa uma alternativa para

fornecer informacdes diferenciadas a serem espacializadas e analisadas.

O Capitulo 4 traz suporte a analise estrutural dos indicadores, juntamente com um
diagnostico global do comportamento da exclusdo/inclusdo social, evidenciando as
variaveis determinantes do fendmeno para a escala da cidade. Complementarmente, o
Capitulo 5 busca as heterogeneidades presentes no universo das desigualdades, internas

a escala da cidade, utilizando como elemento de andlise os fragmentos urbanos.

Esta preocupacdo com a elaboracdo e o uso de medidas territoriais direcionadas as

politicas publicas ¢ considerada por Koga (2001: 238):

“... medidas territoriais no ambito das politicas publicas sdo importantes ndo somente
para definir areas prioritarias para a execugdo de programas e projetos pré-definidos,
como também para redefinir as proprias diretrizes e agdes das dareas de intervengdo.”

Superar a simples espacializagdo de indices para o diagndstico das areas de
exclusdo/inclusdo social, descobrindo ndo apenas onde, mas no que se deve intervir com
maior énfase, pode se consolidar como estratégia auxiliar para a redefinicdo das
diretrizes e acdes nas areas de intervencao. Entretanto, estas respostas permanecem
implicitas em medidas gerais que abordam as cidades como um todo. Desta forma, os
métodos apresentados voltam-se para o territério, buscando considerar as diferencas

existentes no espago intra-urbano. Esta perspectiva permite aos gestores, direcionar
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recursos € servigos de maneira mais efetiva, localizando as regides dotadas de maior

caréncia e discriminando as prioridades locais de investimentos.

Neste contexto, os “Mapas Sintese”, gerados para a cidade e para os fragmentos,
constituem um método capaz de captar, diferencialmente, prioridades “globais” e
“locais”. Estes estudos enfatizam a importancia de articular andlises “globais”,
provedoras de uma visao integrada do espaco, a analises “locais” (Haesbaert, 2000) para

o planejamento de politicas publicas.

Esta relacdo “global/local” ¢ evidenciada pela recorréncia de variaveis determinantes
ao fendmeno da exclusdo/inclusdo social na cidade e nos fragmentos. Entretanto, o
estudo particular dos fragmentos mostra que embora estas variaveis sejam semelhantes
seu comportamento ndo ¢ o mesmo, a divisdo da regido Sul em sub-regides, bem como
a analise espacial dos fragmentos apresentam constatacdes destas diferencas. Desta
forma, a distribuicdo espacial das desigualdades ndo se polariza uniformemente no
sentido centro-periferia, mas heterogeneamente, sendo dotada de desigualdades internas
aos fragmentos, tornando evidente a necessidade de politicas que considerem estas

diferencas.

Comparando-se os resultados regionais as analises realizadas para a cidade (Capitulo 4),
constata-se uma maior sintese de variaveis consideradas como nao significativas nos
fragmentos, tornando-se um indicativo de que a fragmentacdo urbana revela, também,
maior especificidade das varidveis determinantes da exclusdo/inclusdo social. O Quadro
5.1 apresenta a relagdo de variaveis selecionadas pelos modelos de regressdo nas

diferentes areas de abordagens.

QUADRO 5.1 — Variaveis Diagnosticadas como Significativas para a Cidade e para os
Fragmentos Urbanos Analisados.

Abordagens Variaveis Estatisticamente Significativas Regime Espacial
Cidade DRendR, DEducR, D5_9R, DHabR, AAPrecR, ISPrecR, PTLixoR e MChFR | excluséo/inclusdo social
Fragmento Sul DRendR, DEducR, D5_9R, DHabR, AAPrecR, ISPrecR, PTLixoR exclusdo social
Fragmento Leste DRendR, DEducR, D5_9R, DHabR, AAPrecR, ISPrecR exclusdol/incluséao social
Fragmento Central DRendR, DEducR, D5_9R, DHabR inclusao social
Fragmento Transigdo | |DRendR, DEducR, D5_9R, DHabR, ISPrecR Transigdo
Fragmento Transicdo Il |DRendR, DEducR, D5_9R, DHabR Transigédo
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Importante notar que embora as variaveis determinantes ao fendmeno variem ao longo
dos diferentes fragmentos, algumas prevalecem em todas as analises como renda,
desenvolvimento educacional, alfabetizacdo precoce e densidade habitacional. Para os
fragmentos urbanos, da mesma forma que para a cidade (Capitulo 4), consta-se que as
varidveis mais correlacionadas a exclusdo/inclusdo social sio DRendR e DEducR

altamente correlacionadas entre si.

A Tabela 5.42 apresenta uma analise das correlagdes simples, dos IGM e dos
coeficientes de correlagdo multipla (r) para a cidade e para os fragmentos considerando,
alternadamente, DEducR ¢ DRendR em relag¢do aos indices de exclusdo/inclusdo social

correspondentes a cada abordagem.

TABELA 5.42 — Analise Comparativa da Relevancia das Varidveis Drendr e Deducr
para os Modelos Analisados.

Areas de Correl. Des_ [Correl. Renda| IGM (com | IGM (com | (r) com | (r) com Regime
Abordagem: Educ c/ lexR c/ lexR Des_Educ)| Renda) |Des Educ| Renda Espacial
Cidade Sint. 0,935 0,903 0,7304 0,7178 0,991 0,995 |Excl./incluséo social

Fragmento Sul Sint. 0,891 0,702 0,7747 0,7478 0,990 0,997 exclusao social
Fragmento Leste Sint. 0,662 0,574 0,5592 0,5507 0,990 0,990 |Excl./incluséo social
Fragmento Central Sint. 0,863 0,841 0,7828 0,7757 0,982 0,980 inclusao social
Frag. Transi¢go | Sint. 0,966 0,901 0,2012 0,1689 0,994 0,994 Transi¢éo
Frag. Transigéo Il Sint. 0,918 0,907 0,7203 0,6634 0,945 0,960 Transigéo

Constata-se que os valores obtidos para as correlacdes simples e para os IGM sao
maiores para a variavel DEducR. Os coeficientes de correlagdo multipla (r) mantém-se
praticamente iguais confirmando que DRendR e DEducR sdo estatisticamente
equivalentes e inserem informagdes semelhantes no modelo, conseqiientemente a

retirada de uma delas ndo provoca alteragdes significativas nos coeficientes.

O fato da correlagdo do indice de exclusdo/inclusdo social considerando-se educagao ao
invés de renda ser, consistentemente, maior em todas as andlises ndo significa que
realmente haja diferenca entre as correlagdes simples. Desta forma, os testes estatisticos
para verificagdao de igualdade de correlagdoes (Neter et al., 1996) mostram que: (1) As
correlacdes sdo significativamente maiores por ocasido da manutencdo da educacdo na
cidade e nos fragmentos Sul e de Transic¢do I, e; (2) As correlagdes sdo equivalentes

considerando-se renda ou educagdo nos fragmentos Leste, Centro e Transigao II.
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Portanto, as tendéncias globais (Capitulo 4) e locais da cidade indicam que renda e
educagdo sdo determinantes da exclusdo/inclusdo social, embora educacdo possua

maior, ou igual, relacdo com a exclusdo/inclusdo.

Importante destacar que embora o DEducR seja a varidvel mais significativa em todas
as analises, ela ndo apresenta comportamento “homogéneo”. A Figura 5.9 apresenta a
variagdo das correlacdes simples entre o indice de exclusdo/inclusdo social revisto

(Iex_R) e o DEducR para todos os fragmentos analisados.

Correlacdes Simples entre o lexR e o DEAUCR para os
Fragmentos Urbanos
0,966
1,00 ' 0918
. .
. o S 0,863
x8 ®
O
B 075
g ‘ 0,662
(@) [ J
0,50
Trans | Trans Il Sul Centro Leste
Fragmentos Urbanos

FIGURA 5.9 — Anadlise comparativa entre as correlagdes para o Desenvolvimento
Educacional em relacdo ao IexR para os fragmentos urbanos.

Os fragmentos de Transi¢do I e II, caracteristicamente localizados entre regimes
espaciais de exclusdo e de inclusdo social, apresentam as maiores correlagdes com
indice de DEducR (0,966 e 0,918). Este resultado mostra a importancia da variavel
educagdo para estes fragmentos que ainda nao se estabeleceram acima ou abaixo do
Padrao de Referéncia de Inclusdo (PRI), evidenciando a fragilidade destes fragmentos

em relacdo a futuras politicas publicas a serem adotadas.

Seqiiencialmente, a terceira maior correlagdo obtida localiza-se no fragmento Sul
(0,891), caracteristicamente de exclusdo social, e a quarta maior no fragmento Central
(0,863), caracteristicamente de inclusdo social. Estes dados representam mais uma
constatagdo de que a educagdo ¢ determinante tanto para a manutencdo da exclusdo,

quanto da inclusdo social.
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O fragmento Leste apresenta a menor correlacdo do DEducR (0,662) em relagdo aos
demais fragmentos, provavelmente por localizar-se ao redor do PRI, sendo composto
por valores medianos de exclusdo/inclusdo social, dados que sugerem a possibilidade da

fragilidade desta regido estar ligada, também, a outras variaveis.

Portanto, a analise da sensibilidade dos indicadores intra-urbanos de exclusdo/inclusao
social, na cidade e nos fragmentos urbanos, revela que as varidveis determinantes ao
fendmeno sdo recorrentes em regimes espaciais de exclusdo, de inclusdo social e de
transicdo, salvo algumas diferencas, ou seja, o que exclui € o que inclui no espago
urbano em Sao José dos Campos, enfatizando a abordagem tedrica da exclusdo/inclusio
social como uma relacdo (Sposati, 1996). Esta relagdo apresenta como variavel mais
significativa em seu comportamento socioespacial em 1991, o Desenvolvimento
Educacional, constatacdo que sugere repensar a prioridade dada a pobreza, entendida
como sinénimo de renda, como principal fator na producdo das desigualdades

socioterritoriais (Maxwell, 1999; Koga, 2001).

Estes resultados indicam a possibilidade metodoldgica de se estimar a exclusao/inclusdo
social a partir de indicadores relacionados a educacdo. Considerando-se que o mapa
deve ser uma ferramenta em auxilio ao planejamento de politicas publicas, voltadas para
a inclusdo social, aplicavel a diferentes cidades, esta sugestdo mostra-se interessante
uma vez que os resultados obtidos tém como base apenas varidveis provenientes do
Censo. Desta forma, o Censo Demografico (IBGE), coletado e disponibilizado
nacionalmente, torna-se uma fonte de dados relevante para o método possibilitando,

além de analises comparativas, sua replicacao em outras realidades urbanas.

Portanto, a utilizagdo de técnicas de estatistica multivariada e estatistica espacial para a
deteccdo de varidveis determinantes ao fendmeno, enquanto método inicialmente
desenvolvido em Sao José dos Campos, traz elementos para a compreensdo da
exclusao/inclusao social e de suas multiplas dimensdes. A influéncia predominante da
variavel relacionada a educagdo em relacdo as demais, coloca a necessidade de politicas

publicas que se voltem para o territdrio expandindo e ndo reduzindo a complexidade do
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fendomeno a pobreza como ponto de partida para o planejamento de agdes politicas

efetivas.
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“Nada se sabe, tudo se imagina”
Frederico Fellini

CAPITULO 6
CONCLUSOES

6.1 - Consideracoes Finais

A principal contribui¢do deste trabalho volta-se para a producao e validagao de métodos
para o tratamento de dados socioespaciais. Estas técnicas desenvolveram-se no sentido
de transpor o método quantitativo para a producdo de indicadores territoriais de
exclusao/inclusao social, desenvolvido para S3o Paulo na escala dos distritos, para a

escala dos setores censitarios em Sdo José dos Campos.

O Capitulo 3 evidenciou a importancia de uma analise estrutural dos indicadores e do
método quantitativo para a producdo dos mesmos, quando computados em relacdo a
diferentes unidades de agregacao territorial. Mais especificamente, o Capitulo 3 trouxe
a tona a fragilidade dos indicadores a mudangas de escala. A utilizacdo do dado mais
desagregado, o caso dos setores censitarios, potencializa o efeito decorrente das
discrepancias presentes nos dados, amenizadas quando estes dados sdo agregadas em

unidades maiores.

O método revisto apresentou como principais contribui¢des, no tratamento de dados em
setores censitarios: (1) a redugdo de instabilidades associadas a flutua¢do dos PRI, para
os indices que possuem este limiar definido; (2) a manutengdo da integridade do sinal,
positivo ou negativo, dos indices por setor devido a soma direta de percentuais e nao de
escalonamentos, e; (3) a inser¢do do mapa de Desvios Padrdes ampliando as

possibilidades de leitura da exclusdo/inclusdo social e de interpretacdo da LRI.

Estas modificagdes, decorrentes da mudanga de escala, evidenciaram a importancia que
deve ser dedicada a pesquisa e aprimoramento constante dos métodos quantitativos
para produ¢do de indicadores territoriais. O método quantitativo revisto significa uma
contribuicdo para o tratamento de dados em setores censitdrios porque mantém

fidelidade ao arcabougo tedrico anteriormente desenvolvido e consolidado pelo Mapa da
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Exclusao/Inclusdo Social (Sposati, 1996).

O Capitulo 4 validou o método para producao dos “Mapas Sintese” como instrumento
capaz de identificar as correlagdes e multicorrelacdes existentes entre as variaveis, bem
como, a relacdo destas com o indice de exclusdo/inclusao social. O monitoramento das
variaveis que deixam de ser significativas, ao longo do tempo, em um determinado
contexto, pode contribuir para o planejamento de politicas publicas preventivas e nao
apenas emergenciais, oferecendo, inclusive, uma contribui¢do para o entendimento
teorico da exclusdo/inclusdo social e das relagdes existentes entre as multiplas

dimensdes que a compde.

A semelhanga obtida entre os ‘“Mapas Sintese” e o mapa referente ao indice de
Exclusdo/Inclusdo Social Revisto, foi uma evidéncia de que a reducdo de varidveis no
modelo ndo altera o comportamento espacial da exclusdo/inclusdo social na cidade
estudada, mantendo a tendéncia geral de agrupamentos de exclusdo social nas regides
periféricas e de inclusdo social na regido central da cidade. Complementarmente, o
resultado da aplicacdo dos indices de autocorrelacdo espacial repetiu-se como um
padrdo entre todos os indices analisados. Estes resultados, validaram a geracdo de
“Indices Sintese” e, conseqiientemente, de “Mapas Sintese”, disponibilizando um

importante instrumento para a analise das prioridades “globais” da cidade.

Desta forma, a valida¢do da possibilidade de identificar varidveis com maior peso na
composicdo de um indicador, e de estimar indicadores compostos a partir de um
conjunto minimo de varidveis, sem alterar os padroes de dependéncia espacial apds a
sintese, trouxe a tona a importancia da utilizagdo das técnicas de estatistica multivariada
para deteccdo de varidveis ndo significativas para o modelo usado para o indicador de

exclusdo/inclusao social.

O método para a detecgao e analise de fragmentos urbanos, desenvolvido no Capitulo 5,
revelou que o conjunto de variaveis determinante para a exclusdo/inclusdo social se
modifica nos diferentes fragmentos da cidade, possibilitando identificar prioridades

“locais” internas as tendéncias ‘“globais” da cidade. Portanto, estes resultados
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evidenciaram que, internamente a cidade, as areas de exclusdo, de inclusdo social ou de
transi¢do entre regimes espaciais de exclusdo/inclusdo definidos, o conjunto de
variaveis selecionado diferencia-se, indicando que o método de fragmentacdo urbana ¢
capaz de revelar uma maior especificidade das varidveis determinantes para a
exclusdo/inclusdo social. Entretanto, um resultado interessante foi a recorréncia da
selecdo de um conjunto especifico de variaveis, Distribui¢do de Renda (DRendR),
Desenvolvimento Educacional (DEducR), Alfabetizagdo Precoce (D5_9R) e Densidade
Habitacional (DHabR), na cidade e em todos os fragmentos urbanos. A recorréncia
destas variaveis ndo significa que elas comportam-se da mesma maneira nos diferentes
fragmentos, a analise espacial de areas, vinculada ao experimento de analise dos sub-
fragmentos Sul A e B (item 5.2.1), constituem evidencias desta afirmacdo. A aplicagdo
do indice Local de Moran juntamente com a Média Mével foram uteis para revelar que,
internamente aos diferentes fragmentos ha diferengas, indicando gradacdes entre piores

e melhores indices.

Num plano mais especifico, foi possivel diagnosticar que as varidveis mais
correlacionadas ao indice de exclusdo/inclusdo social foram renda e desenvolvimento
educacional, altamente correlacionadas entre si. Entretanto, a correlagdo do indice de
Des Educ em relagdo ao indice de exclusao/inclusao social, ¢ maior do que a correlacao
do indice de renda. Esta constatagdo foi comprovada pelos testes de verificagdo de

igualdade de correlagdes.

Outra constatacdo importante, refere-se as variagdes das correlagdes do indice de
Des Educ em relagdao ao indice de exclusdo/inclusdo social, em todos os fragmentos
analisados. As maiores correlacdes obtidas remetem aos fragmentos de Transicao I e I,
e revelam a importancia desta varidvel para fragmentos que ainda nao se estabeleceram
acima ou abaixo do PRI, evidenciando a fragilidade destes fragmentos e a importancia
do planejamento adequado de futuras politicas publicas a serem adotadas.
Seqiiencialmente, a terceira maior correlacdo obtida remete a um fragmento de exclusao
social, e a quarta maior a um fragmento de inclusdo social. Estes dados representam
mais uma constatacdo de que a educagdo ¢ determinante tanto para a manutencio da

exclusao, quanto da inclusdo social.
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Estes resultados, além de enfatizarem a abordagem tedrica da exclusdo/inclusdo social
como uma relagao (Sposati, 1996), colocam a necessidade de repensar a prioridade dada
a pobreza, enquanto sinonimo de renda, como fator principal na producdo das
desigualdades socioterritoriais. Apesar de ser uma constatacdo numérica, estes
resultados podem representar um processo social, que atribui significativa importancia a

educagao como fator essencial na producao das desigualdades sociais.

A importancia significativa da educagdo na evolugdo dos processos sociais tem sido
enfaticamente abordada, tendo resultado, inclusive, na atribui¢do do Prémio Nobel de
Economia em 2000 ao professor James Heckman (Balarin, in Valor Econémico,
26/07/2002: A;), por ter constatado que a educagdo dos pais influencia mais no nivel
educacional dos filhos do que a renda. Dados provenientes do World Education Report
UNESCO 1995, evidenciaram que o desenvolvimento educacional ¢ capaz de assegurar,

inclusive, a saude das familias (FNUAP, 1999).

Importante assinalar que a maior relacdo do indice de DEducR com o indice de
Exclusdo/Inclusdo Social ndo reduz a importancia das demais varidveis para o
entendimento do fendmeno, ao contrario, reafirma que este processo deriva de causas

multiplas que ndo se restringem apenas a medidas tradicionais de pobreza.

Outra interpretagao possivel para os resultados, que deve ser alvo de discussoes futuras
mais cuidadosas, remete as contribuicdes que o diagnéstico dos diferentes
comportamentos dos indices componentes da exclusdo/inclusdo social, na cidade e nos
fragmentos urbanos, pode trazer para o entendimento dos padroes de segregagdo
socioespacial em Sao José dos Campos. Segundo Caldeira (2000), hd dois padroes de
segregacdo socioespacial que se sobrepde na dindmica de Sdo Paulo: (1) o padrao
centro-periferia, que tende a distanciar ricos e pobres, e; (2) um padrdo, mais recente (a
partir de 1980), que tende a aproximar espacialmente, mas nao socialmente, grupos

dotados de condi¢des de sobrevivéncia notavelmente discrepantes.

Os resultados apresentados ao longo dos Capitulos 4 e 5 mostram, para a escala dos

setores, que Sao José dos Campos apresenta, para a cidade como um todo, uma
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dinamica geral de segregacdo socioespacial no sentido centro-periferia. Entretanto, os
resultados provenientes das analises individuais sobre os fragmentos urbanos, mostram
que complementarmente a esta segregagdo centro-periferia, sobrepde-se diferencas
internas significativas, que revelam certa aproximacdo espacial entre populacdes
dotadas de condigdes de vida diferentes. A Figura 5.8 ilustra esta afirmagao, mostrando
que internamente a um setor populagdes com condigdes de sobrevivéncia extremamente
diferentes podem estar espacialmente proximas. Desta forma, a escala de andlise

utilizada impde o limite para a distingdo destas diferengas.

Estas diferentes formas possiveis de leitura, colocaram a necessidade de uma
compreensao “global” articulada a uma compreensao “local”, dos multiplos fatores que
intensificam a produgdo territorial da exclusdo social, para a elabora¢do de politicas
publicas inclusivas. Neste ambito, trés fatores consolidaram-se como importantes: (1) a
compilacdo de informagdes diversas; (2) o uso combinado de diversos métodos para a
analise de indicadores ¢; (3) o tratamento geografico dos dados. A Figura 6.1 apresenta
uma compilagdo das possibilidades de uso e integragdo dos diferentes resultados
produzidos nesta dissertacdo, como auxilio ao planejamento e direcionamento de

politicas publicas no espago intra-urbano.

Neste contexto, a utiliza¢ao da estrutura dos BDG apresentou potencial para armazenar
informag¢des de meios diversos como video, fotos, sons, documentos dentre outros. A
produ¢do de um Banco de Dados Geograficos Multimeios (BDGM) pode ser um
complemento as analises quantitativas, vinculando aos setores informagdes qualitativas,
resultantes de trabalho de campo, que auxiliem no planejamento de politicas publicas

mais proximas da realidade das diferentes 4reas de intervengao.

199



INTEGRACAO DOS RESULTADOS PRODUZIDOS E SUA FUNCIONALIDADE PARA SUBSIDIAR POLITICAS PUBLICAS:

MAPAS COMPLETOS: iNDICE DE EXCLUSAO/INCLUSAO SOCIAL REVISTO

IEX COMPLETO SAO JOSE DOS CAMPOS DESVIO PADRAO SUBSIDIO AO
‘_ N — - PLANEJAMENTO:
\ £ Diagnostico geral
UTOPIAS da cidade,
contendo todos os
ABE%’\E‘S%AA'A indices: Dados Uteis
para subsidiar
DESENVOLV. ‘ politicas publicas,
HUMANO localizando as
QUALIDADE dreas dotadas de
DE VIDA maior ou menor
exclusdo social
EQUIDADE para o lex e para
cada utopia.

"MAPAS SINTESE": INDICE DE EXCLUSAO/INCLUSAO SOCIAL REVISTO SINTESE
IEX SINTESE SAO JOSE DOS CAMPOS
SN~ -/ Y Y

Estatisticas gerais sobre a SUBSIDIO AO
cidade — PLANEJAMENTO:
ESTATISTICA Deteccdo de varidveis
BASICA Varidveis determinantes

determinantes para a
situacdo geral da
cidade: Dados Uteis

~ —» para o planejamento
Detecgao d9s f.r ogmgm‘os de politicas publicas
de exclusdo/inclusdo

R ) ) gerais, voltadas para
ANAUSE | I socidl e dreas de it b
ESPACIAL fransicao. os direitos bdsicos da

i Y populagdo.
e 7 l
SUBSIDIO AO

ESTATISTICA social na cidade

j» para a exclusdo/inclusdo
MULTIVARIADA

FRAGMENTOS URBANOS
PLANEJAMENTO: Estatisticas gerais sobre ESTATISTICA
Situacdo infemna — cada fragmento urbano 4 | BASICA
dos fragmentos analisado
urbanos: Dados R ; ESTATISTICA
Uteis para o variavess geferminanies poro | MULTIVARIADA
planejamento de | [ 9 &€ usdo/inclusdo socia
polfticas publicas em cada fragmento urbano .
, o ANALISE
mais especificas, Detecgdo de diferengas [ ESPACIAL
partindo do infernas & cada fragmento

diagndstico de

urbano.
prioridades "locais".

FRAGMENTO URBANO SUL

Dados complementares
TRABALHO DE mp "
p| sobre a redlidade das dreas
CAMPO ) J
alvo de futuras intervengdes.

A integracdo destes resultados pode auxiliar os gestores a direcionar recursos e servicos , localizando regides dotadas de maior
caréncia discriminando prioridades "locais " para a intervencdo sem, contudo, restringirem-se somente & politicas focalizadas.

FIGURA 6.1 - Possibilidades de uso e integracdo dos diferentes resultados produzidos,
como auxilio ao planejamento e direcionamento de politicas publicas.
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Governar em pré da inclusdo social é governar através das diferencas (Bava, 2001), ou
seja, das particularidades de cada regiao, conhecer estas diferencas ¢ fundamental para a
reducdo dos desequilibrios e conseqiiente reducdo das desigualdades socioterritoriais.
Afinal, como ensina o Professor Milton Santos (2000; 2001), o fendmeno urbano nao
pode ser estudado alheio ao territdrio, as cidades possuem dinamicas espaciais que se
concretizam no territorio e através dele, desconsiderar esta diversidade ¢ negar a

existéncia dos diferentes territérios que compde uma cidade. Em suas palavras, “O

territorio ¢ o dado essencial da condicdo da vida cotidiana” .
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Modelagem da Base Geogrdafica do Municipio de Sdo Josée dos Campos
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APENDICE B




LISTA DE ABREVIATURAS

ABREVIACOES SIGNIFICADOS:
T_Dom Total de Domicilios
T_ChF Total de Chefes de Familia
T_Pop Populagéo Total
ARend Autonomia de Renda
ARendR Autonomia de Renda Revisto
ARendR_S Autonomia de Renda Revisto Sintese
SRend Sem Rendimento
até_1 (SM) até 1 Salario Minimo
1_2 (SM) entre 1 e 2 Salarios Minimos
2_3 (SM) entre 2 e 3 Salarios Minimos
3_5(SM) entre 3 e 5 Salarios Minimos
5_10 (SM) entre 5 e 10 Salarios Minimos
10_15 (SM) entre 10 e 15 Salarios Minimos
15_20 (SM) entre 15 e 20 Salarios Minimos

>_ 20 (SM) ou Mais_20
DRend

Mais de 20 Salarios Minimos
Distribuigdo de Renda

DRendR Distribuicdo de Renda Revisto

PCSob Precaria Condicédo de Sobrevivéncia

DHum Desenvolvimento Humano

DHumR Desenvolvimento Humano Revisto

DHumR_S Desenvolvimento Humano Revisto Sintese

DEduc Desenvolvimento Educacional

DEducR Desenvolvimento Educacional Revisto

DeducR_S Desenvolvimento Educacional Revisto Sintese
ChFAnalf Total de Chefes de Familia ndo Alfabetizados
ChF_1_3_AE Total de Chefes de Familia com 1 a 3 anos de estudo
ChF_4 7 _AE Total de Chefes de Familia com 4 a 7 anos de estudo
ChF_8 10_AE Total de Chefes de Familia com 8 a10 anos de estudo
ChF_11_14_AE Total de Chefes de Familia com 11 a 14 anos de estudo
ChF_>15_AE Total de Chefes de Familia com mais de 15 anos de estudo
EEduc Estimulo Educacional

E_Educ_R Estimulo Educacional Revisto

EPrec Escolaridade Precaria

APrec ou D10_14
ATard ou D5_9

Alfabetizacdo Precoce
Alfabetiza¢édo Tardia

Long Longevidade

QVida Qualidade de Vida

Qvida R Qualidade de Vida Revisto

QVidaR_S Qualidade de Vida Revisto Sintese
QAmb Qualidade Ambiental

QAmb R Qualidade Ambiental Revisto

AAPrec Precario Abastecimento de Agua
AAPrecR Precario Abastecimento de Agua Revisto
ISPrec Precaria instalagdo Sanitaria
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ABREVIACOES:

SIGNIFICADOS:

ISPrecR Precaria instalacdo Sanitaria Revisto
PTLixo Precario Tratamento de Lixo

PTLixoR Precario Tratamento de Lixo Revisto
QDom Qualidade Domiciliar

QDomR Qualidade Domiciliar Revisto

DHab Densidade Habitacional

DHabR Densidade Habitacional Revisto

D_1_Mor Domicilios com 1 morador

D_2_Mor Domicilios com 2 moradores

D_3_Mor Domicilios com 3 moradores

D_4_Mor Domicilios com 4 moradores

D_5 Mor Domicilios com 5 moradores

D_6_Mor Domicilios com 6 moradores

D_7 Mor Domicilios com 7 moradores

D_8_Mor Domicilios com 8 moradores

D_9 Mor Domicilios com 9 moradores

D_10_Mor Domicilios com 10 moradores

CPriv Condigdes de Privacidade

Dorm_Dom Dormitérios por Domicilio

NM_P_Dom Ndmero Médio de Pessoas por Domicilio
NM_Dorm_Dom Nudmero Médio de Dormitérios por Domicilio
NM_Banh_Dom Numero Médio de Banheiros por Domicilio
T_Dom_N_Prop Total de Domicilios nao Préprios
ConfDom Conforto Domiciliar

HabPrec Habitacdes Precarias

Poplmp Populagao Improvisada

Hablmp Habitagdes Improvisadas

Equid Equidade

MAnalf Mulheres ndo Alfabetizadas

MChf Mulheres Chefes de Familia

lex Indice de Exclusao/Inclusdo Social
lex_Original indice de Exclus&o/Inclusdo Social Original
lex_R indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto

lex_intra_utop

lex_Ut_S

lex_inter_var

lex_inter_var_|
lex_Inter_Variaveis_ DEducR
lex_inter_var_lI
lex_Inter_Variaveis_DRendR
lex_inter_Utop
lex_inter_Utop_|
lex_inter_Utopias
lex_inter_Utop_lI

lex_inter_Utopias_Sem_EquidR

lex_R_sul_s

indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto Sintese Intra-utopias

indice de Exclusdo/Inclusdo Social Revisto Sintese Intra-utopias

indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto Sintese inter-variaveis

indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto Sintese inter-variaveis |

indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto Sintese inter-variaveis | com o lex de DEducR

indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto Sintese inter-variaveis Il

indice de Exclusao/Inclusdo Social Revisto Sintese inter-variaveis |l com o lex de DRendR
indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto Sintese inter-utopias

indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto Sintese inter-utopias |

indice de Exclusao/Inclusdo Social Revisto Sintese inter-utopias | completo

indice de Exclusao/Inclusdo Social Revisto Sintese inter-utopias Il

indice de Exclusao/Inclusdo Social Revisto Sintese inter-utopias Il sem a utopia de EquidR
indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto Sintese para o fragmento Sul
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ABREVIACOES:

SIGNIFICADOS:

lex_R leste_s
lex_R_centro_s
lex_R_Transl_s
lex_R_Transll_s

indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto Sintese para o fragmento Leste

indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto Sintese para o fragmento Central

indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto Sintese para o fragmento de Transigao |
indice de Exclus&o/Inclusdo Social Revisto Sintese para o fragmento de Transigo Il

%

(e)

R

%d

0]

S

D_Pad
Vobservado
Vminimo
Vmaximo

Indica indices (originais ou revistos) utilizados em porcentagens

Indica indices originais utilizados nas escalas de representagdo (-1 a+1,-1a0ou 0 a +1)
Indica indices calculados pelo método revisto

Indica a diferenga entre o total percentual positivo e negativo, segundo método revisto
Indica indices calculados pelo método revisto utilizados nas escalas de representagao
Indica os indices e os mapas Sintese

Desvio Padrao

Valor observado

Valor minimo

Valor maximo

214




APENDICE C




IDEIAS PARA NOVOS ESTUDOS

Para a continuidade dos estudos, os experimentos desenvolvidos ao longo deste trabalho

serdo replicados para os dados, hoje disponiveis, do Censo 2000.

Na dire¢do de inovagdes metodoldgicas, a constatacio de que o Desenvolvimento
Educacional, em 1991, foi a varidvel determinante no processo de exclusao/inclusdo social
em Sdo Jos¢ dos Campos, em todas as analises, inseriu novas perspectivas para a
continuidade dos estudos. Estas perspectivas consolidam-se mediante a possibilidade de
utilizacdo dos dados da Contagem Populacional (IBGE, 1996), predominantemente
relacionados a educagdo da populagdo, para estimar um indice de exclusdo/inclusdo social
inter-censo. Experimentos futuros serdo desenvolvidos para verificar a possibilidade do
calculo deste indice, denominado “Potencial de Mobilidade” em Sao José dos Campos.
Complementarmente, a coeréncia deste indice como um estimador inter-censo da
exclusdo/inclusdo social, serd verificada mediante comparagdo entre os clusters, ou

fragmentos urbanos de exclusdo/inclusdo social obtidos para 1991 e 1996.

A hipotese de trabalho nesta dire¢do ¢ que a observagao da persisténcia da localizacdao dos
fragmentos dotados de piores e melhores condigdes em 1991 e em 1996, pode estar
evidenciando a formagao e consolidagao de agrupamentos que em 2000, devem permanecer
em regimes espaciais de exclusdo ou de inclusdo social, respectivamente. A hipdtese
fundamenta-se na afirmacdo de que, devido a maior significancia estatistica constatada para
o indice de Des Educ em 1991, quanto melhor a situagdo educacional em um determinado
fragmento em 1996, maior seu potencial para se mover na escala de representagao da
exclusao/inclusdo social, tendo como referencia a linha de referéncia de inclusao (LRI) em

2000.
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7 O estudo desta dinamica tera como referencial teérico a idéia de “armadilhas de pobreza”
(Parsons, 1964'; Bowles, 20012), aqui adaptada para a realidade da pesquisa a ser
desenvolvida que aborda a exclusdo/inclusdao social como um fenomeno dotado de
multiplas dimensdes, abrangendo outras varidveis além de renda, tornando o termo
“pobreza” inadequado. Desta forma, o termo “armadilhas de desigualdade” mostra-se mais

adequado a proposta.

Embora o indice de Potencial de Mobilidade ja tenha sido preliminarmente estruturado e
alguns testes realizados, a inser¢do das andlises da dindmica de exclusdao/inclusdo social
entre 1991 e 2000 necessitam um maior cuidado na andlise e ajustes no indice proposto, o

que inviabilizou a inser¢do destas inovacdes metodologicas no escopo desta dissertacao.

A realizacdo desta etapa sera fundamental para verificar a veracidade do estimador inter-
censo e consequentemente das estimativas de potencial de mobilidade produzidas para
2000. A manutencdo da localizacdo dos clusters de exclusdo social entre 1991 e 1996 sera
um indicativo inicial da consisténcia desta proposta. Paralelamente, a persisténcia dos
fragmentos aliada a verificagdo das tendéncias estimadas para 2000, comprovardo se a
manutenc¢do dos regimes espaciais de exclusdo/inclusao social ¢ condicionada pela variavel
determinante ao fendmeno em sua condicao inicial (Des_Educ em 1991). Esta constatacao
sera suficiente para validar a utilizagdo dos dados da Contagem (1996) e,
consequentemente, dos indices educacionais como estimadores da dinamica espacial da

exclusdo/inclusdo social inter-censo, em Sao José dos Campos.

Outro investimento futuro enriquecedor, refere-se ao aprimoramento da coleta de dados de
campo, a ser reelaborada e executada com maior rigor cientifico, tendo como objetivo

integrar estes dados e produzir um Banco de Dados Geografico Multimeios, produzindo

1

2 Bowles, S. The Evolution of inequality. Poverty Traps workshop. Santa Fé and University of

Massachussetts, 17 May, 2001.
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uma colecdo de dados que possa ampliar as possibilidades de interpretacdo dos dados

quantitativos através da dimensao subjetiva dos diferentes territorios que compde a cidade.

O INDICE COMPOSTO DE POTENCIAL DE MOBILIDADE

O Quadro A.1 apresenta os indices e as variaveis a serem utilizados na estrutura do indice
de Potencial de Mobilidade, composto pelos indices de Normalidade Educacional e de
Mobilidade Complementar. Estes indices consideram como numerador o total da populagado
cursando determinado nivel de ensino e por denominador o total de populacao existente na
faixa de idade normal para cursar o referido nivel, ambos disponiveis por setor censitario. O
indice de Normalidade Educacional ¢ composto pelos niveis educacionais basico, composto
pela pré-escola, pelo ensino fundamental, pelo ensino médio e pelo nivel superior O indice
de Mobilidade Complementar considera dados complementares a situa¢do educacional,
sendo composto: (1) por indices simples relacionados a freqiiéncia a cursinhos e a pos-
graduacdo, ambos considerados ndo essenciais para a formacdo educacional e, portanto,
considerados sempre como caracteristicas positivas, e; (2) pelo indice de Anormalidade
Educacional composto pela populagdo que nunca freqiientou a escola, nao declarou a
escolaridade, freqiientou a escola mas ndo soube definir a série e pela populagdao que nao
declarou a freqiiéncia a escola sendo, portanto, considerado sempre como caracteristica

negativa.

QUADRO A.1 - indices e Variaveis Considerados na Composi¢io do Indice de Potencial

de Mobilidade.
IND. COMPOSTO | INDICADORES SIMPLES NUMERADOR DENOMINADOR | CLASSIFICACAO
NE Pré-escola Total de populagédo Total populagéo entre (de-1a+1)
(de —1a+1) Cursando o pré 4 e 6 anos de idade
Normalidade NE Ensino Fundamental Total de populagédo Total populagéo entre (de-1a+1)
Educacional (de -1a+1) Cursando o fundamental 6 e 14 anos de idade
(NE) NE Ensino Médio Total de populagéao Total populagéo entre (de-1a+1)
(de-1a+1) (de-1a+1) Cursando o médio 14 e 17 anos de idade
NE Ensino Superior Total de populagédo Total populagéo entre (de-1a+1)
(de—-1a+1) Cursando o superior 18 e 25 anos de idade
MC Cursinho Total de populagédo Total populagéo entre (de0a+1)
Mobilidade (de0a+1) No cursinho 18 e 19 anos de idade
Complementar MC Pés-graduagéo Total de populagédo Total populagéo entre (de0a+1)
(MC) (de 0a+1) na pés-graduagao 21 e 70 anos de idade
(de -1 a+1) MC Anormalidade Total de populagédo em situagéo Total populagdo (de-1a0)
Educacional (de -1a0) | de anormalidade educacional > 5 anos de idade
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METODO ORIGINAL PARA O CALCULO DO INDICE DE EXCLUSAO/INCLUSAO SOCIAL SPOSATI (1996)

VARIAVEIS BRUTAS (IBGE, 1991)

PROCEDIMENTOS

NUMERADOR DENOMINADOR % ESCAL/TO | REESCALONAMENTO INDICES INDICES SOMA FINAL UTOPIAS
ChF sem Rendimento (A) (AY(1) | E1(-1a0)
Total de Domicilios (1) ChF até 0,5 Salario Minimo (B) (B)/(1) | E2 (-1 a0) [ O reescalonamento de: | Precarias Condigdes
ChF 0,5 a 1Salario Minimo (C) (C)(1) | E3(-1a0) | E1+E2+E3+E4 = RA1 de Sobrevivéncia
ChF 1 a 2 Salario Minimo (D) (D)/(1) | E4 (-1a0) (RA1)
ChF sem Rendimento (A) (A)Y(1) | E1(-1a0) O reescalo-
ChF até 0,5 Salario Minimo (B) B)(1) | E2(-1a0) namento de:
ChF 0,5 a 1Salario Minimo (C) (C)(1)| E3(-1a0) RA1 + RA2 Autonomia
ChF 1 a 2 Salario Minimo (D) (D)/(1) | E4 (-1a0) | O reescalonamento de: de Renda O reescalo-
Total de Domicilios (1) ChF 2 a 3 Salario Minimo (E) (E)(1) | E5 (-1 a0) | E1+E2+E3+E4+E5+E6+ Distribuigao 1A1 namento de:
ChF 3 a 5 Salario Minimo (F) (F)(1) E6 0 E7+E8+E9+E10 = RA2 de Renda (-1a+1) IA1+I1A2+
ChF 5 a 10 Salario Minimo (G) (G)((1) | E7 (+1a0) (RA2) IA3+1A4=
ChF 10 a 15 Salario Minimo (H) (H)Y(1) | E8 (+1a0) (-1a+1) IEX
ChF 15 a 20 Salario Minimo (I) /(1) | E9 (+1a0)
ChF >20 Salario Minimo (J) (J)/(1) |E10 (+1a0)
ChF Analfabetos (A) (A)(1) | E1(-1a0) [ O reescalonamento de: Escolaridade
Total de Domicilios (1) ChF com 1 a 3 Anos de Estudo (B) | (B)/(1) | E2 (-1 a0) E1+E2 = RA1 Precaria E
(RA1) X
ChF Analfabetos (A) (AY(1)| E1(-1a0) C
ChF com 1 a 3 Anos de Estudo (B) | (B)/(1) | E2 (-1 a0) Desenvolvimento O reescalo- L
Total de Domicilios (1) ChF com 4 a 7 Anos de Estudo (C) | (C)/(1) E30 O reescalonamento de: Educacional namento de: Desenvolvi- U
ChF com 8 a 10 Anos de Estudo (D) | (D)/(1) | E4 (+1a0) E1+E2+E3+E4+E5+ (RA2) RA1+RA2+ mento S
ChF com 11 a 14 Anos de Estudo (E) | (E)/(1) | E5 (+1a0) E6+ = RA2 (-1a+1) RA3+RA4 Humano A
ChF com > 15 Anos de Estudo (F) | (F)/(1) | E6 (+1a0) 1A2 (o]
Populagéo de 10 Populagéo néo Alfabetizada (A)(2)| E1(-1a0) Estimulo (-1a+1)
a 14 anos (2) de 10 a 14 anos (A) O reescalonamento de: Educacional |
Populagédo de Populagdo Alfabetizada (B)/(3) | E2 (+1a0) E1+E2 = RA3 (RA3) N
5a9anos (3) de 5 a 9 anos (B) (-1a+1) C
Populagéo Total (4) Populagdo com 70 anos (A)/(4) |E1 (-1 a+1)| O reescalonamento de: Longevidade L
de idade ou mais (A) E1=RA4 (RA4) (-1 a+1) U
Total de Domicilios (1) | Total de Moradores por Domicilio (A) | (A)/(1) |E1 (-1 a +1) Densidade Habitacional S
(IE1) (-1 a +1) O reescalo- A
No Médio de Dormitérios Escalonado diretamente E1(-1a+1) Condigdes de namento de: o
por Domicilio (5) O reescalonamento de: Privacidade IE1+RA1+
No Médio de Pessoas No Médio de Dormitérios (A)/(6) |[E2 (-1a+1) E1+E2 =RA1 (RA1) RA2= a1 S
por Domicilio (6) por Domicilio (A) (-1a+1) o
No Médio de Banheiros Escalonado diretamente E1(-1a+1) Conforto Conforto O reescalo- C
por Domicilio (7) <> O reescalonamento de: Sanitario Domiciliar namento de: O reescalo- |
No Médio de Pessoas No Médio de Banheiros (A)/(6) |E2 (-1 a +1) E1+E2 = RA2 (RA2) (a1) a1+RA3+RA4+  namento de: A
por Domicilio (6) por Domicilio (A) (-1a+1) (-1a+1) IE2 = B1 B1+RA3 = (IA3) L
Total de Domicilios (1) Total de Domicilios com (A)Y(1) | E1(-1a0)
Abastecimento Precario de Agua (A) AAPrec Qualidade Qualidade Qualidade (IEX)
Total de Domicilios (1) Total de Domicilios com (B)/((1) | E2 (-1a0) [ O reescalonamento de: Ambiental Domiciliar de Vida
Instalagbes Sanitarias Precarias (B) ISPrec E1+E2+E3 = RA3 (RA3) (B1) 1A3 (-1a+1)
Total de Domicilios (1) Total de Domicilios com (C)(1)| E3(-1a0) (-1a0) (-1a+1) (-1a+1)
Tratamento Precario de Lixo (C) PTLixo
Populagao Total (4) Moradores em Domicilios Particu- (A)(4) | E1(-1a0) Habitagdes
lares Improvisados (A) Poplmp O reescalonamento de: Precarias
Total de Domicilios (1) Total de Domicilios (B)(1) | E2(-1a0) E1+E2 = RA4 (RA4)
Improvisados (B) (-1a0)
Total de Domicilios (1) Total de Domicilios (AY(1) [E1 (-1a+1) Propriedade Domiciliar
néao Proprios (A) Hablmp (IE2) (-1a0)
Total de Domicilios (1) Total de Mulheres Chefes (A1) | E1(-1a0)
de Familia (A) MChF O reescalonamento de: Equidade
Total de Mulheres Total de Mulheres Chefes (B)(8) | E2(-1a0) E1+E2 = 1A4 (1A4)
Chefes de Familia (8) de Familia Analfabetas (B) MChFAnalf (-1a+1) (-1a+1)

E(x) = Escalonamento
R(Ax) = Reescalonamento
I(Ax) = Indices finais reescalonados
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